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ABSTRACT – This research presents an algorithm for image analysis dahlia classification that 
uses machine learning techniques to learn the distinctive features of dahlia images. The dahlia 
flowers used in this study were divided into four classes: (1) well-formed flowers, (2) fungal-
infected flowers, (3) unequal petals, and (4) basal flowers. The dahlia flowers used in this 
research were divided into four classes: (1) flowers with good appearance, (2) flowers with 
fungal attachment, (3) flowers with unequal petal length, and (4) flowers at the base that are 
adjacent to each other. There are 200 flowers per class, a total of 800 flowers. The main features 
used in the research were three attributes: (1) percentage of dark pixels, (2) petal area (3) area 
between petals. Three techniques were used in this study: (1) Decision Trees, (2) Support Vector 
Machines, and (3) Deep Learning. In this study, 70% of the total data was used to create the 
classifier, and the remaining 30% was used for the classifier test. The classifier benchmarks 
with ten-fold cross-validation were precision 95.92, recall 95.90, accuracy 95.89, and f-measure 
95.91. Test datasets were used to measure performance and found that decision trees were the 
most efficient learning machines. The results were precision 99.59 %, recall 99.58%, accuracy 
99.58%, and f-measure rate 99.58%. 
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บทคดัยอ่ -- งานวจิยันี�นําเสนอขั�นตอนวธีิการจาํแนกดอกรักด้วยการวิเคราะห์ภาพซึ�งใช้เทคนิคการเรียนรู้ของเครื�องเพื�อ
เรียนรู้ลกัษณะเด่นของภาพดอกรักดอกรักที�ใช้ในงานวิจัยนี� แบ่งออกเป็น 4 คลาส (1) ดอกที�มีลักษณะดี (2) ดอกที�มีเชื�อรา
ตดิอยู่ (3) ดอกที�มกีลบียาวไม่เท่ากนั (4) ดอกที�ฐานชิดตดิกนั ซึ�งมคีลาสละ 200 ดอก รวมทั�งสิ�น 800 ดอก คุณลักษณะเด่นที�
ใช้ในงานวจิยั ม ี3 คุณลกัษณะ ได้แก่ (1) ร้อยละของพิกเซลสีเข้ม (2) พื�นที�กลีบดอก (3) พื�นที�ระหว่างกลีบดอก งานวิจัยนี�
ทาํการทดลองใช้เครื�องจกัรเรียนรู้ 3 เทคนิค คือ (1) ต้นไม้ตดัสินใจ (2) ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมทชีน และ (3) การเรียนรู้เชิงลึก 
งานวจิยันี�กาํหนดให้จาํนวนข้อมูลร้อยละ 70 จากทั�งหมด นํามาใช้สร้างตวัจาํแนก และจาํนวนข้อมูลที�เหลือ 30% นํามาใช้ใน
การทดสอบตวัจาํแนก ผลของการวดัประสิทธิภาพของตวัจาํแนกด้วย 10 fold cross validation คือ ค่าความแม่นยํา ร้อยละ 
95.92 ค่าความระลกึ ร้อยละ 95.90  ค่าความถูกต้อง 95.89 และค่าความถ่วงดุล ร้อยละ 95.91 ชุดข้อมูลทดสอบถูกใช้ในการ
วดัประสิทธิภาพ พบว่า ต้นไม้ตดัสินใจเป็นเครื�องจกัรเรียนรู้ที�มปีระสิทธิภาพสูงสุด ผลลพัธ์ คือ ค่าความความแม่นยํา ร้อย
ละ 99.59 ค่าความระลกึ ร้อยละ 99.58 ค่าความถูกต้อง ร้อยละ 99.58 และค่าความถ่วงดุล ร้อยละ 99.58   
 

คาํสําคญั: การจาํแนก การสกดัคุณลกัษณะเด่น การเรียนรู้ของเครื�อง ดอกรัก 
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1. บทนํา 
ในประเทศไทยดอกรักเป็นดอกไมที้�ใชใ้นการร้อยมาลยัหรือใช้

ในงานมงคล ดอกรักแบ่งไดต้ามสีของดอก 2 คือสีขาวและสี

ม่วงหรือม่วงแดง แต่ดอกรักสีขาวนิยมนาํมาใชม้ากกว่า ดอกรัก

มีลกัษณะเป็นช่อแบบซี�ร่ม ออกตามซอกใบหรือปลายกิ�ง มีกลีบ

เลี�ยง 5 กลีบ โคนเชื�อมติดกนั เมื�อบานจะมีเส้นผ่าศูนยก์ลาง 2 – 

3 เซนติเมตร ให้ผลผลิตตลอดปี ปัจจุบนัมีความตอ้งการใชด้อก

รักอย่างต่อเนื�อง จึงมีการปลูกดอกรักในเชิงพาณิชยก์นัมากขึ�น 

ราคาดอกรักปรับขึ�นลงตามราคาตลาด ช่วงที�ดอกรักให้ผลผลิต

นอ้ยราคาดอกรักจะสูง เฉลี�ยกิโลกรัมละ 120-200 บาท หากเป็น

ช่วงที�ดอกรักให้ผลผลิตมากราคาจะลดลงเหลือกิโลกรัมละ 20-

60 บาท ซึ�งราคาที�แตกต่างมาจากขนาดของดอก การเก็บดอกรัก

กลายเป็นอาชีพเสริมของเกษตรกร (ชาวนา) ระหวา่งรอการปลูก

ขา้ว โดยเฉพาะในพื�นที�ตาํบลหัวดง อาํเภอเมือง จงัหวดัพิจิตร 

เมื�อเกษตรกรเก็บดอกรักมาแลว้ตอ้งคดัเฉพาะดอกที�ไม่มีรา มี

จ ํานวนกลีบ 5 กลีบความยาวกลีบต้องเท่ากัน ฐานกลีบมี

ระยะห่างไม่ชิดกนั และมีขนาดที�ไม่เล็กเกินไป เพื�อให้พ่อคา้คน

กลางมารับซื�อ ถา้เกษตรไม่คดัแยกดอกรักพ่อคา้จะซื�อแบบเหมา

รวม ทาํใหข้ายไม่ไดร้าคา แต่ถา้เกษตรกรคดัดอกจะสามารถขาย

ในราคาที�สูงขึ�นได ้

ศาสตร์ดา้นปัญญาประดิษฐ์กาํลงัเป็นที�สนใจของคนทั�ว

โลกร่วมถึงรัฐบาลไทยที�พยายามขับเคลื�อนให้ประเทศเขา้สู่

เศรษฐกิจดิจิทัล (Digital Economy) หรือ ไทยแลนด์ 4.0 

(Thailand 4.0) เน้นให้เกษตรกรหรือผู ้ประกอบการใช้

เทคโนโลยีมาช่วยในการทาํงานเพื�อให้ไดผ้ลกาํไรที�เพิ�มขึ�น ซึ� ง

เทคโนโลยีปัญญาประดิษฐ์ที� นิยมใช้ คือ เครื� องจักรเรียนรู้ 

(Machine Learning) ที�สามารถช่วยจาํแนก คดัแยก จดักลุ่ม หรือ

ทาํนายผลลพัธไ์ด ้โดยในประเทศไทยไดน้าํเครื�องจกัรเรียนรู้เขา้

มาช่วยหลายดา้นไดแ้ก่ ดา้นการแพทย ์[1-3] ดา้นเกษตรกรรม 

[4-5] ดา้นอุตสาหกรรม [6] หรือดา้นความปลอดภยั [7] ปัจจยั

สาํคญัที�ทาํใหเ้ครื�องจกัรเรียนรู้จาํแนก หรือทาํนายขอ้มูลได ้คือ 

คุณลกัษณะเด่น (Feature) โดยตอ้งทาํการสกัดจากขอ้มูลที�เรา

สนใจดว้ยวธีิการต่างๆ  

จากปัญหาข้างต้นและเทคโนโลยีในปัจจุบันผูว้ิจัยจึงขอ

เสนอการจําแนกดอกรักด้วยการวิเคราะห์ภาพถ่าย โดยใช้

คุณลักษณะเด่นและเครื� องจักรเรียนรู้เพื�อช่วยการคัดในการ

จาํแนกดอกรัก ให้มีความถูกต้องแม่นยาํ ช่วยเพิ�มรายได้ของ

เกษตรกรและสอดรับกบันโยบายของประเทศ 

ส่วนต่อไปของบทความนี� มีรายละเอียดได้แก่ ส่วนที� 2 

ทฤษฎีและงานวจิยัที�เกี�ยวขอ้ง ส่วนที� 3 วิธีการวิจยั ส่วนที� 4 ผล

การทดลอง ส่วนที� 5 บทสรุปและการอภิปราย 

 

2. ทฤษฎีและงานวจัิยที�เกี�ยวข้อง 

2.1 การประมวลผลภาพ (Image Processing) 

ภาพถูกแทนเป็นข้อมูล 2 มิติ ในรูปแบบตารางข้อมูล บอก

ตาํแหน่งช่องในตารางดว้ยค่าแนวตั�งและค่าแนวนอนซึ� งในแต่

ละช่องจะเก็บค่าตัวเลขที�แสดงถึงความเข้มแสง (Intensity) 

เพื�อให้คอมพิวเตอร์สามารถเขา้ใจได ้การประมวลผลภาพ คือ 

การใช้กระบวนการทางคณิตศาสตร์มากระทาํต่อข้อมูลภาพ

เพื�อให้เกิดผลลพัธ์หรือภาพใหม่ที�ดีขึ�นทั�งในสายตาของมนุษย์

หรือในการนาํขอ้มูลไปประมวลผลต่อ [8] การประมวลผลภาพ

แบ่งได ้5 แบบ ไดแ้ก่ การไดม้าซึ� งภาพ การปรับปรุงภาพ การกู้

คืนภาพ การแบ่งส่วนภาพ และการบีบอดัภาพ ในงานวิจยันี�  ใช้

การไดม้าซึ�งภาพ และการแบ่งส่วนภาพ  

 

2.2 การสกดัคุณลกัษณะเด่น (Feature Extraction) 

มนุษยส์ามารถจาํแนกวตัถุต่างๆ ออกจากกนัได ้โดยอาศยัรูปร่าง

หรือลกัษณะทางกายภาพที�แตกต่างกนัของวตัถุนั�นๆ ดงันั�นการ

ทาํให้คอมพิวเตอร์จาํแนกได้เหมือนมนุษยต์้องวดัหรือแสดง

ความแตกต่างของรูปแบบออกมาเป็นตวัเลข ซึ� งเรียกว่าลกัษณะ

เด่น (Feature) โดยการสกดัคุณลกัษณะเด่นจากภาพ มี 3 แบบ 

คือ คุณลักษณะสี (Color) คุณลักษณะรูปร่าง (Shape) 

คุณลักษณะพื�นผิว (Texture) การจาํแนกอาจจาํเป็นต้องใช้

ลกัษณะเด่นมากกว่า 1 อย่าง ซึ� งจะแสดงลกัษณะเด่นทั�งหมดที�

ใชใ้นรูปแบบเวกเตอร์ลกัษณะเด่น (Feature Vector) [9],[10] 
 
2.3 การเรียนรู้ของเครื�อง (Machine Learning) 

การเรียนรู้ของเครื� อง หรือเครื� องจักเรียนรู้ สามารถแบ่งได้ 2 

ก ลุ่ ม  ไ ด้ แ ก่  ก ลุ่ ม ที� ห นึ� ง  ก า ร เ รี ย น รู้ แ บ บ ไ ม่ มี ผู ้ส อ น 

(Unsupervised Learning) เป็นการแบ่งกลุ่มขอ้มูล (Clustering) 

กลุ่มที�สอง การเรียนรู้แบบมีผูส้อน (Supervised Learning) 

แบ่งย่อยไดอี้ก 2 แบบ คือ การจาํแนกหรือการแยกประเภท

ข้อมูล  (Classification) และ การวิ เคราะห์การถดถอย 

(Regression) [11-13] 
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2.4 งานวจิยัที�เกี�ยวข้อง 

ในการศึกษางานวิจยัที�เกี�ยวขอ้งกบัการจาํแนกดอกไมส้ามารถ

แบ่งออกเป็น 2 กลุ่ม ไดแ้ก่ 1) งานวิจยัที�ใชเ้ครื�องจกัรเรียนรู้ที�มี

ขั�นตอนการสกัดคุณลักษณะเด่นร่วมอยู่ในเทคนิคด้วย ซึ� งมี

งานวิจัยดังนี�  [14] การจาํแนกพนัธ์ุกล้วยไม้ ด้วยเครื� องจักร

เรียนรู้โครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชัน มีค่าความ

ถูกต้องร้อยละ 92.2 [15] การจําแนกพรรณไม้ที�มีอยู่ใน

สิ�งแวดล้อม ใช้เครื�องจักรเรียนรู้โครงข่ายประสามเทียมแบบ

คอนโวลูชัน 4 โครงสร้าง ผลการวิจัยพบว่า  โครงสร้างที�

เหมาะสมที�สุดในการใชง้าน คือ Google Net 2) งานวิจยัที�สกดั

คุณลักษณะเด่นด้วยวิธีการประมวลผลภาพ เพื�อนําไปใช้กับ

เครื�องจกัรเรียนรู้ที�รับขอ้มูลเป็นตวัเลข ซึ� งมีงานวิจยัดงันี�  [16] 

การจาํแนกภาพดอกเดหลี ซึ� งใชคุ้ณลกัษณะเด่น 3 อยา่ง ไดแ้ก่ สี 

รูปร่างดอก และระยะห่างระหว่างจุด  ใช้เครื� องจักรเรียนรู้

โครงข่ายประสาทเทียม มีค่าความถูกตอ้งร้อยละ 88.67 [17] การ

จาํแนกดอกกลว้ยไมร้องเทา้นารีพนัธ์ุพื�นเมือง ศึกษาการแบ่ง

ส่วนภาพเพื�อนาํภาพไปสกดัคุณลกัษณะเด่น คือ คุณลกัษณะสี

โดยใชโ้มเดลสีแบบ HSV  คุณลกัษณะรูปร่างโดยใชอ้ตัราส่วน 

และค่าความกระทดัรัต (Compactness) ซึ� งผลการวิจัยพบว่า 

เทคนิคการแบ่งส่วนภาพดว้ยการขีดแบ่ง และเทคนิคการแบ่ง

เส้นภาพดว้ยขอบ เป็นเทคนิคที�ดีที�สุดในการแบ่งส่วนภาพที�

ควรนาํไปใชส้กดัคุณลกัษะต่อ  

จากงานวจิยัขา้งตน้ยงัไม่มีงานวิจยัการจาํแนกดอกรัก และ

การสกดัคุณลกัษณะเด่นสามารถทาํงานกบัเครื�องจกัรเรียนรู้ได้

หลายแบบ ซึ�งการสกดัคุณลกัษณะเด่นเองทาํใหส้ามารถเลือกใช้

คุณลกัษณะเด่นไดอ้ยา่งอิสระ และใชจ้าํนวนคุณลกัษณะเด่นไม่

มากในการจาํแนก ส่งผลใหจ้าํแนกไดเ้ร็ว 

 

3. วธีิการดําเนินงาน 
ขั�นตอนการจาํแนกดอกรักดว้ยภาพถ่าย ประกอบดว้ย 4 ขั�นตอน 

คือ 1) การไดม้าซึ� งภาพ 2) การแบ่งขอ้มูลภาพ 3) การสกัด

คุณลกัษณะเด่น และ 4) การการสร้างและใชง้านโมเดลจาํแนก 

ซึ� งในขั�นตอนที� 4 จะถูกแบ่งออกเป็น 2 ส่วน คือ ส่วนฝึกสอน 

(Training) และส่วนทดสอบ (Testing) ในส่วนฝึกสอน จะนาํ

ขอ้มูลคุณลกัษณะเด่นไปฝึกโมเดลจาํแนก ในส่วนทดสอบจะนาํ 

 

 

ขอ้มูลคุณลกัษณะเด่นไปทดสอบประสิทธิภาพของโมเดลที�ได้

จากการฝึก ดงัแสดงในรูปที� 1 

 

 
รูปที� 1. แสดงขั�นตอนการทาํงานของระบบ 

 

3.1 ข้อมูลดอกรัก (Data Set) 

พนัธ์ุดอกรักที�ใชใ้นงานวิจยันี� เป็นพนัธ์ุรักแก้ว สีขาว มีกลีบ 5 

กลีบ แบ่งเป็น 4 คลาส ดังรายละเอียดในตารางที�  1 โดย

ผูเ้ชี�ยวชาญเป็นผูจ้าํแนกให้ จาํนวนดอกรักที�ใช้ในแต่คลาส 

เท่ากบั 200 ดอก รวมทั�งสิ�น 800 ดอก   

 

      

                            (ก)                          (ข) 

    

                             (ค)                         (ง) 

รูปที� 2.  (ก) ดอกดี (ข) ดอกมรีา (ค) ดอกที�กลบียาวไม่เท่ากัน (ง) 

ดอกที�ฐานชิดติดกัน 
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ตารางที� 1. แสดงรายละเอียดของดอกรักแต่ละคลาส 

คลาส ลกัษณะ 

ดอกดี  

(Good) 

กลีบสีขาวไม่มสีีดาํหรือสีนํ�าตาล

ปน กลีบทั�ง 5 มคีวามยาวใกลเ้คียง

กนั ฐานกลีบมีระยะห่างไม่ชิด

ติดกนั 

ดอกมีรา  

(Fungi) 

กลีบดอกมีสีดาํหรือสีนํ�าตาลปน 

ดอกที�กลีบยาวไม่

เท่ากนั (Small) 

กลีบมีความยาวจากฐานถึงปลาย

กลีบไม่เท่ากนั 

ดอกที�ฐานชิดติดกนั 

(Based) 

ฐานกลีบชิดติดกนั หรือมี

ระยะห่างระหวา่งฐานกลีบนอ้ย 

 

     งานวจิยันี� แยกคุณลกัษณะเด่นของดอกรักตามตารางที� 2 
 

ตารางที� 2. แสดงคุณลักษณะเด่นของดอกรัก 

คลาส 

คุณลกัษณะเด่น 

สีกลีบ กลีบ

แคระ 

ฐานของ

กลีบดอก 

ดอกดี  

(Good) 

ขาว ไม่มี แยก 

ดอกมีรา  

(Fungi) 
ดาํ ไม่มี แยก 

ดอกที�กลีบยาวไม่

เท่ากนั (Small) 
ขาว ม ี แยก 

ดอกที�ฐานชิดติดกนั 

(Based) 
ขาว ไม่มี ติด 

 

3.2 การได้มาซึ�งภาพ (Image Acquisition) 

งานวจิยันี�สร้างอุปกรณ์เพิ�มเติมสําหรับการถ่ายภาพและกาํหนด

สภาพแวดลอ้ม ค่าพารามิเตอร์ของกลอ้งในการถ่าย ดงันี�  แท่น

ทรงกลมสูง 8 ซม. เพื�อวางดอกรัก พื�นหลงัสีฟ้าสําหรับรองถ่าย 

ขนาด 16 x 18.5 ซม. ใชเ้ข็มหมุดเป็นตวัยึดดอกรัก วางดอกรัก

ในลกัษณะหงายฐานดอกขึ�น เรียง 2 แถว แถวละ 4 ดอก กลอ้ง

ถ่ายภาพจะยึดกับก้านของฐานถ่าย โดยถ่ายจากมุมบน (Top 

view) ห่างจากแท่นวางดอกรัก 40 ซม. ซึ� งถ่ายในกล่องสตูดิโอ 

ที�ติดตั�งไฟแอลอีดี (LED) ขนาด 1690 ลูเมน อุณหภูมิ 5500 เค

วนิ จาํนวน 40 หลอด พารามิเตอร์กลอ้งกาํหนดค่าดงันี�  ใชโ้หมด

โฟกัส MF ค่ารูรับแสง เท่ากับ F2.8 ค่าแสงไอโอเอส(ISO) 

เท่ากับ 400 เวลาชัตเตอร์ (Exposure time) เท่ากบั 1/400s ใช้

เลนน์มาโคร ระยะเลนส์ซูม 45 มม. เพื�อไม่ให้เกิดการขยบัของ

ตวักลอ้งและฐานถ่ายจึงใชก้ารควบคุมไร้สายในการเก็บภาพจาก

แทบ็แลต็ ดงัแสดงในรูปที� 3 

 

 

  

รูปที� 3. แสดงอุปกรณ์และสภาพแวดล้อมในการได้มาซึ�งภาพ 

 

3.3 การแบ่งข้อมูลภาพ (Image Cropping) 

ใชก้ารประมวลผลภาพ เพื�อเตรียมภาพใหพ้ร้อมก่อนทาํการสกดั

คุณลกัษณะเด่น โดยเลือกช่องสีแดง (Red Channel) ของภาพ

เป็นหลักและแยกพื�นหลงักับดอกรักดว้ยการหาค่าเทรชโฮลด ์

(Threshold) จากนั� นใช้การหาบริเวณที�สนใจ (Region of 

Interest) เพื�อตีกรอบล้อมดอกรักแต่ละดอกแลว้ทาํการตัด 

(Cropping) ภาพที�นําเข้ามาในขั�นตอนนี� มีขนาด ความกวา้ง 

4592 ความสูง 3064 พิกเซล ความละเอียดของภาพ 180 ดีพีไอ 

(Dot per inch: dpi) เป็นไฟลภ์าพ เจพีจี (JPG) 

 

 
(ก) 
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(ข) 

รูปที� 4. (ก) ภาพก่อน  (ข) ภาพหลังการเตรียมข้อมลูภาพ 

 

3.4 การสกดัคุณลกัษณะเด่น (Feature Extraction) 

การสกดัคุณลกัษณะเด่นของดอกรักนาํเสนอ คุณลกัษณะเด่นสี 

คุณลักษณะเด่นพื�นที�กลีบดอก และคุณลักษณะเด่นพื�นที�

ระหว่างกลีบ โดยแยกคุณลกัษณะกับการจาํแนกดอกรักแต่ละ

กลุ่ม ดังนี�  คุณลักษณะเด่นสีใช้แยกดอกมีรา คุณลักษณะเด่น

พื�นที�กลีบดอกใช้แยกดอกที�มีความยาวกลีบไม่เท่ากัน และ

คุณลักษณะเด่นพื�นที�ระหว่างกลีบใช้แยกดอกที�ฐานชิดติดกัน 

การสกดัคุณลกัษณะเด่นจะพิจารณาเฉพาะกลีบดอกตามความรู้

จากผูเ้ชี�ยวชาญ จึงไม่นาํส่วนกลางดอกมาร่วมพิจารณาดว้ย การ

สกดัคุณลกัษณะเด่นประกอบดว้ยขั�นตอน ดงันี�  

1)  ใชช่้องสี 2 ช่อง คือ สีแดง (Red) และสีนํ� าเงิน (Blue) สีขาว

ของดอกรักในช่องสีแดงถูกแบ่งออกจากพื�นหลักได้ชัดเจน

สามารถใช้แบ่งพื�นหลังกับดอกรักได้ดี  ส่วนช่องสีนํ� า เ งิน

สามารถแสดงสีดาํหรือนํ�าตาลในดอกรักไดช้ดัเจน เมื�อนาํขอ้มูล

ดอกรักจาก 2 ช่องสีรวมกนัจะทาํใหไ้ดพ้ื�นที�ดอกรักสมบูรณ์ 

 

   
                           (ก)                    (ข)                     (ค) 

รูปที� 5.  (ก) ดอกรักช่องสีแดง   (ข) ดอกรักช่องสีเขยีว   และ (ค) 

ดอกรักช่องสีนํ�าเงิน 

 

2)  เลือกพิกเซลข้อมูลเฉพาะดอกรักในช่องสีแดง โดยแปลง

ขอ้มูลภาพจากภาพระดบัสีเทาเป็นภาพขาวดาํ (ดอกรักสีขาว พื�น

หลังสีดาํ) ด้วยการหาค่าเทรดโฮลต์ และหาจุดเซนทรอยของ

ภาพเก็บไว ้เพื�อใชส้ร้างวงกลมปิดกลางดอกรัก 

 

รูปที� 6.  ภาพของดอกรักที�แบ่งจากพื�นหลัง 

 

3)  สลบัค่าพิกเซลของพื�นหลงัและ ดอกรัก จากนั�นทาํการหา

เซนทรอยของวตัถุในภาพ (สีขาวกลางภาพ) 

 

 

รูปที� 7.  การสลับค่าพื�นหลังกับดอกรัก 

 

4)   นาํจุดเซนทรอยที�ไดจ้าก 2 ภาพ มาหาค่าเฉลี�ย เพื�อใชเ้ป็นจุด

ศูนย์กลางของวงกลมปิดกลางดอกรัก สร้างวงกลมที�  โดย

กาํหนดรัศมีเริ�มตน้ 100 หน่วย แลว้ทาํการขยายรัศมีขึ�นทีละ 10 

หน่วย จนกวา่วงกลมจะสามารถตดัแบ่งกลีบดอกรักได ้5 กลีบ 

 

     
                     (ก)                      (ข)                        (ค) 

รูปที� 8.  (ก) วงกลมขนาดเริ�มต้น   (ข) ขนาดวงกลมที�สามารถ

แบ่งกลีบได้ 5 กลีบ และ (ค) ดอกรักที�ตัดแบ่งกลีบและฐานดอก 

 

5)  เลือกช่องสีนํ� าเงิน โดยพิกเซลสีดาํหรือสีนํ� าตาลจะถูกเลือก

เป็นขอ้มูลดอกรัก จากนั�นใชเ้ทคนิคเทรดโฮลต ์แบ่งขอ้มูลดอก

รักกบัพื�นหลงั ส่งผลใหส่้วนกลางของดอกถูกเลือกมาดว้ย 
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รูปที� 9.  พิกเซลสีดาํหรือสีนํ�าตาลของดอกรัก 

 

6)  สร้างวงกลมจากเซนทรอยเดิม โดยมีรัศมี 1.5 เท่าของขนาด

รัศมีที�แบ่งกลีบดอกได ้5 กลีบ ทาํให้ตดัไดค้รอบคลุมกลางของ

ดอกรัก คงเหลือแต่พิกเซลที�กลีบดอกรัก 

 

    
                               (ก)                                      (ข) 

รูปที� 10.  (ก) ก่อนใช้วงกลมตัด  (ข) หลังใช้วงกลมตัด 

 

7)  นําข้อมูลของกลีบดอกรักและพื�นที�สีเข้มบนกลีบดอกมา

ร่วมกนั และทาํการเติมช่องว่างของกลีบดอกทั�งหมดเพื�อความ

สมบูรณ์ 

 

 
 

รูปที� 11.  ดอกรักที�พร้อมสกัดคุณลกัษณะเด่น 

 

8)  การสกดัคุณลกัษณะเด่นสี  พิจารณาพิกเซลสีดาํและสีนํ� าตาล 

ในกลีบดอกต่อจาํนวนพิกเซลกลีบดอกรักทั�งหมด (5 กลีบ) ได้

เป็นค่าร้อยละของพิกเซลสีเขม้ (Percent) ซึ� งใชเ้ป็นคุณลกัษณะ

เด่นในการจาํแนกดอกมีรา 
 

    

9)  การสกดัคุณลกัษณะเด่นพื�นที�กลีบดอก พิจารณาดงันี�  (1) หา

พื�นที�กลีบดอกทั� ง 5 กลีบ (2) หาค่ามธัยฐาน (Median) (3) หา

ผลต่างของค่ามธัยฐานกับพื�นที�กลีบดอกที�น้อยที�สุด ไดเ้ป็นค่า

พื�นที�กลีบดอก (Area of petal) ซึ� งใชเ้ป็นคุณลกัษณะเด่นในการ

จาํแนกดอกที�มีความยาวกลีบไม่เท่ากนั 

 

โดยที�  A  คือ เซตของพื�นที�กลีบดอกรัก ทั�ง 5 กลีบ 

 a คือ จาํนวนพิกเซลในพื�นที�กลีบดอกแต่ละกลีบ 

 

 

3)  การสกัดคุณลักษณะเด่นพื�นที�ระหว่างกลีบ ใช้พื�นที�ว่าง

ระหวา่งกลีบมลีกัษณะคลา้ยรูปสามเหลี�ยมพิจารณา ดงันี�  (1) หา

พื�นที�ระหว่างกลีบดอกทั�ง 5 กลีบ (2) หาค่าพื�นที�ระหว่างกลีบที�

น้อยที�สุด (Minimize) ซึ� งใช้เป็นคุณลกัษณะเด่นในการจาํแนก

ดอกที�ฐานชิดติดกนั 

 

โดยที�  T   คือ เซตของพื�นที�ระหวา่งกลีบดอกทั�ง 5 กลีบ 

 t    คือ จาํนวนพิกเซลระหวา่งพื�นที�กลีบแต่ละกลีบ 

 

 

3.5 การแบ่งข้อมูลเพื�อทดลอง 

การแบ่งข้อมูลเพื�อทดลองในงานวิจัยมีรายละเอียดดังนี� แบ่ง

ขอ้มูลสําหรับฝึกสอน ร้อยละ 70 ของขอ้มูลทั�งหมด 800 ดอก 

ไดจ้าํนวน 560 ดอก ที�เหลือร้อยละ 30 เป็นขอ้มูลที�ใชท้ดสอบ

จาํนวน 240 ดอก มรีายละเอียดดงัตารางที� 3 

 

ตารางที� 3. แสดงจาํนวนดอกรักที�ใช้ในการทดลอง 

ประเภทขอ้มูล 
จาํนวนดอกรักแต่ละคลาส 

Good Fungi Small Based 

ขอ้มูลฝึกสอน 140 140 140 140 

ขอ้มูลทดสอบ 60 60 60 60 
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โดย ใน กา รฝึกส อน ข้อ มูล จะถู กนํา เข้า ด้วยวิ ธี  กา ร

ตรวจสอบไขวส้ลบั ซึ� งแบ่งขอ้มูลออกเป็น 10 กลุ่ม (10 fold 

Cross validation) ชุดขอ้มูลมีลกัษณะเป็นตาราง แนวนอนคือ

ข้อ มูล ดอ ก รั ก แ ต่ล ะ ดอ ก  แ น ว ตั� ง คื อ คุ ณ ลัก ษ ณ ะ เ ด่น  3 

คุณลกัษณะ ดงัตวัอยา่งในตารางที� 4  

 

ตารางที� 4. แสดงตารางตัวอย่างคุณลักษณะเด่นและผลเฉลย 

ชุดขอ้มูล Precent Area Base Class 

ดอกที� 1 0.5421 876 8823 Good 

ดอกที� 2 0.0582 6734 6897 Good 

ดอกที� 3 13.6217 4430 11127 Fungi 

ดอกที� 4 9.5397 774 10732 Fungi 

ดอกที� 5 0.0925 14592 8897 Small 

ดอกที� 6 0.1416 17259 11124 Small 

ดอกที� 7 0.0938 5546 4843 Base 

ดอกที� 8 0.1029 3124 1689 Base 

 

3.7 การวดัประสิทธิภาพเครื�องจกัรเรียนรู้ 

การวดัประสิทธิภาพของเครื� องจักเรียนรู้ ประกอบด้วย 3 ค่า 

ไดแ้ก่ ค่าความแม่นยาํ (Precision) ค่าความระลึก (Recall) และ

ค่าความถูกตอ้ง (Accuracy) ซึ� งเป็นประสิทธิภาพของเครื�องจกั

เรียนรู้กบัขอ้มูลทดสอบ [18] 

 

 
 

 
 

 

โดยที�  TP  คือ ค่าพยากรณ์ ถูกตอ้งเชิงบวก (ทาํนายวา่จริง  

                              และสิ�งที�เกิดขึ�น คือ จริง)  

 TN คือ ค่าพยากรณ์ถูกตอ้งเชิงลบ (ทาํนายวา่ไม่ 

                             จริง และสิ�งที�เกิดขึ�น คือ ไม่จริง) 

 FP คือ ค่าพยากรณ์ผดิพลาดเชิงบวก (ทาํนายวา่ 

                             จริง แต่สิ�งที�เกิดขึ�น คือ จริง)  

 FN คือ ค่าพยากรณ์ผดิพลาดเชิงลบเชิงลบ (ทาํนาย 

                             วา่ไม่จริง แต่สิ�งที�เกิดขึ�น คือ ไม่จริง) 

4. ผลการทดลอง 
การใช้คุณลักษณะเด่นทั� ง 3 คุณลักษณะสกัดค่าจากดอกรัก4 

คลาส ไดแ้ก่ ดอกดี (Good) ดอกมีรา (Fungi) ดอกที�ความยาว

กลีบไม่เท่ากัน (Small) และดอกที�ฐานชิดติดกัน (Based) 

สามารถแสดงผลโดยใช้ตวัอย่างดอกรักแต่ละคลาส จาํนวน 8 

ดอก มรีายละเอียดดงันี�  

4.1 ผลการสกดัคุณลกัษณะเด่นสี 

การสกดัคุณลกัษณะเด่นสี เพื�อจาํแนกราในดอกรักทั�ง 4 คลาส 

ไดแ้ก่ Good  Fungi  Small และ Based  มีรายละเอียดในตารางที� 

5 พบว่าค่าร้อยละของพิกเซลสีเขม้ ในคลาส Fungi จะมีค่าร้อย

ละสูงกว่าดอกรักทั�ง 3 คลาส ซึ� งดอกมีรา  ค่าของร้อยละจะเกิน

ร้อยละ 2 

 

ตารางที� 5. แสดงค่าร้อยละพิกเซลสีเข้มของดอกรัก 4 คลาส 

ชุดขอ้มูล Good Fungi Small Based 

ดอกที� 1 0.203 6.135 0.022 0.048 

ดอกที� 2 0.542 13.494 0.093 0.094 

ดอกที� 3 0.058 13.622 0.142 0.103 

ดอกที� 4 0.117 13.371 0.105 0.088 

ดอกที� 5 0.098 9.540 0.170 0.103 

ดอกที� 6 0.084 2.947 0.113 0.527 

ดอกที� 7 0.163 9.254 0.392 0.087 

ดอกที� 8 0.124 21.717 0.159 0.060 

 

4.2 ผลการสกดัคุณลกัษณะเด่นของพื�นที�กลบี 

การสกดัคุณลกัษณะเด่นของพื�นที�กลีบ เพื�อจาํแนกดอกที�ความ

ยาวกลีบไม่เท่ากันในดอกรักทั�ง 4 คลาส ดังภาพที� 12 แสดง

พื�นที�ทั�ง 5 กลีบของคลาส Good  Fungi และ Based มีขนาด

ใกล้เคียงกัน ยกเวน้ คลาส Small ซึ� งพิจารณารายละเอียดใน

ตารางที� 6 พบวา่ค่าของพื�นที�ของกลีบดอกรักคลาส Small จะสูง

กว่าดอกรักทั� ง 3 คลาส ซึ� งดอกที�ความยาวกลีบไม่เท่ากัน 

(Small) ใหค่้าความต่างระหว่างพื�นที�กลีบที�น้อยที�สุดกบัค่ามธัย

ฐานของพื�นที�กลีบทั� ง 5 กลีบ เกิน 10000          พิกเซล ซึ� งใน

ดอกรักทั�ง 3 คลาสที�เหลือจะมีค่าพื�นที�นอ้ยกวา่ 
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         Good               Fungi               Small               Based                              

รูปที� 12.  พื�นที�กลีบของดอกรักทั�ง 4 คลาส 

 

ตารางที� 6. แสดงค่าพื�นที�ของกลีบของดอกรัก 4 คลาส 

ชุดขอ้มูล Good Fungi Small Based 

ดอกที� 1 1757 726 17441 4013 

ดอกที� 2 876 4000 14592 5546 

ดอกที� 3 6734 4430 17259 3124 

ดอกที� 4 4010 774 12005 3994 

ดอกที� 5 7923 1513 13492 2146 

ดอกที� 6 2513 1696 26465 5059 

ดอกที� 7 3419 766 10312 1876 

ดอกที� 8 5876 1370 19455 9444 

 

4.3 ผลการสกดัคุณลกัษณะเด่นพื�นที�ระหว่างกลบี 

การสกัดคุณลกัษณะเด่นพื�นที�ระหว่างกลีบ เพื�อจาํแนกดอกที�

ฐานชิดติดกันในดอกรักทั� ง 4 คลาส ดังภาพที� 13 แสดงพื�นที�

ระหว่างกลีบ (รูปสามเหลี�ยม) ของคลาส Based มีจาํนวนน้อย

กว่า 3 คลาสที�เหลือ พิจารณารายละเอียดในตารางที� 7 พบว่าค่า

พื�นที�ระหวา่งกลีบที�นอ้ยที�สุดจากกลีบทั�ง 5 ของคลาส Based จะ

มค่ีาพื�นที�นอ้ยกวา่ 5000 พิกเซล ซึ�งในดอกรักทั�ง 3 คลาสที�เหลือ

จะมีค่าพื�นที�มากกวา่ 

 

 
         Good               Fungi               Small               Based                              

รูปที� 13.  พื�นที�ระหว่างกลีบของดอกรักทั�ง 4 คลาส 

 

 

 

 

 

 

 

ตารางที� 7. แสดงค่าพื�นที�ระหว่างกลีบของดอกรัก 4 กลุ่ม 

ชุดขอ้มูล Good Fungi Small Based 

ดอกที� 1 9625 8550 7859 4934 

ดอกที� 2 8823 10101 8897 4843 

ดอกที� 3 6897 11127 11124 1689 

ดอกที� 4 8693 11233 11412 1956 

ดอกที� 5 9350 10436 10552 3806 

ดอกที� 6 8524 10843 8525 1595 

ดอกที� 7 10995 11075 7846 3106 

ดอกที� 8 8896 10715 12870 4900 

 

4.4 ประสิทธิภาพของเครื�องจกัร 

งานวิจัยนี� ใช้เครื� องจักรเรียนรู้ในการทดลอง 3 ชนิด ได้แก่ 

ตน้ไมต้ดัสินใจ (Decision Tree) ซัพพอร์ตเวกเตอร์ แมชชีน 

(SVM) และการเรียนรู้เชิงลึก (Deep Learning) เพื�อเป็นทดสอบ

วา่คุณลกัษณะทั�ง 3 สามารถทาํงานกบัเครื�องจกัรเรียนรู้ไดห้ลาย

ชนิด โดยใชซ้อฟตแ์วร์แรพบิทไมเนอร์ (RapidMiner) และใชค่้า

พื�นฐานของเครื�องจกัรไดผ้ลการทดลองตามตารางที� 8-12 

 

ตารางที� 8. แสดงค่าประสิทธิภาพของเครื�องจักร 3 ชนิด 

 DT SVM DL 

Train 

Data 

Accuracy 95.89 90.89 92.14 

F1 95.91 91.58 92.58 

Test 

Data 

Precision 99.59 96.02 99.19 

Recall 99.58 95.42 99.17 

Accuracy 99.58 95.42 99.17 

F1 99.58 95.71 99.18 

 

ตารางที� 9. แสดงผลต้นไม้ตัดสินใจแต่ละคลาส  
 Actual 

Good 
Actual 
Fungi 

Actual 
Small 

Actual 
Based 

Predicted 
Good 59 0 0 0 

Predicted 
Fungi 0 60 0 0 

Predicted 
Small 1 0 60 0 

Predicted 
Based 0 0 0 60 
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ตารางที� 10. แสดงผลซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีทแต่ละคลาส  
 Actual 

Good 
Actual 
Fungi 

Actual 
Small 

Actual 
Based 

Predicted 
Good 59 0 0 0 

Predicted 
Fungi 0 50 0 0 

Predicted 
Small 0 10 60 0 

Predicted 
Based 1 0 0 60 

 

ตารางที� 11. แสดงผลการเรียนรู้เชิงลึกแต่ละคลาส  
 Actual 

Good 
Actual 
Fungi 

Actual 
Small 

Actual 
Based 

Predicted 
Good 60 0 1 0 

Predicted 
Fungi 0 58 0 0 

Predicted 
Small 0 2 60 0 

Predicted 
Based 0 0 0 60 

 

เครื� องจักรเ รียนรู้ที�มีประสิทธิภาพสูงสุด คือ ต้นไม้

ตดัสินใจ โดยมีความแม่นยาํ ร้อยละ 99.59  ค่าความระลึก ร้อย

ละ 99.58 ค่าความถูกตอ้ง ร้อยละ 99.58 และค่าถ่วงดุล ร้อยละ 

9 9 . 5 8  เ ค รื� อ ง จัก ร เ รี ย น รู้ ซั พ พ อ ร์ ต เ ว ก เ ต อ ร์ แ ม ท ชี น มี

ประสิทธิภาพตํ�าสุด ให้ค่าความแม่นยาํ ร้อยละ 96.02 ค่าความ

ระลึก ร้อยละ 95.42 ค่าความถูกต้อง ร้อยละ 95.42 และค่า

ถ่วงดุล ร้อยละ 95.71 

 

5. บทสรุปและการอภิปราย  
งานวจิยันี� ศึกษาการจาํแนกดอกรักดว้ยภาพถ่าย โดยใชก้ารสกดั

คุณลกัษณะเด่นและเครื�องจกัรเรียนรู้ ซึ� งคุณลกัษณะเด่นที�ใชม้ี 3 

คุณลกัษณะ คือ ร้อยละของพิกเซลสีเขม้ พื�นที�กลีบ  และพื�นที�

ระหว่างกลีบ ผ่านเครื�องจกัรเรียนรู้ 3 ชนิด คือ ตน้ไมต้ดัสินใจ 

ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน และ การเรียนรู้เ ชิงลึก พบว่า 

เครื�องจกัรทั�ง  3 ชนิด ใหค่้าความถูกตอ้งเกินร้อยละ 90 ทั�งนี� การ

เรียนรู้เชิงลึกและต้นไมต้ัดสินใจเป็นเครื� องจักรที�ให้ค่าความ

ถูกตอ้งสูงสุด จากการพจิารณาในรายละเอียดของการจาํแนกใน

แต่ละเครื�องจกัรมกีารจาํแนกผดิดงันี�   ซพัพอร์ตเวกเตอร์แมชชีท 

จาํแนกดอกราเป็นดอกกลีบยาวไม่เท่ากนั เนื�องจาก คุณลกัษณะ

เด่นพื�นที�กลีบของดอกมีราที�จาํแนกผิดนั�นมีค่าเกินกว่า 10000 

พิก เซล ซึ� ง ถูกใ ห้ ค่ าความสําคัญในการ จําแนก มากกว่ า

คุณลักษณะเด่นสี เครื� องจักรจึงจาํแนกให้อยู่ในคลาส Small 

แทนคลาส Fungi โดยในการเรียนรู้เชิงลึกก็จาํแนกผิดใน

ลักษณะเดียวกันเพียงแต่จาํแนกผิดจาํนวนน้อยกว่าซัพพอร์ต

เวกเตอร์แมชชีท ส่วนในต้นไม้ตัดสินใจ จําแนกดอกรัก

ผิดพลาดน้อยที� สุด เนื�องจากโครงสร้างข้อมูลของต้นไม้ที�

เครื�องจกัรไดส้ร้างขึ�นเลือกคุณลกัษณะเด่นที�ใชเ้ป็น Root คือ 

คุณลักษณะเด่นสี เพื�อแยกดอกมีราออกก่อน จากนั� นเลือก

คุณลกัษณะเด่นพื�นที�ระหว่างกลีบ เพื�อแยกดอกที�ฐานชิดติดกนั 

และสุดทา้ยใชคุ้ณลกัษณะเด่นพื�นที�กลีบ เพื�อใชแ้ยกดอกที�กลีบ

ยาวไม่เท่ากัน และดอกดี แนวทางวิจยัต่อไป ศึกษาคุณลกัษณะ

เด่นด้านรูปทรง เช่น ขนาดความสูง ความกวา้ง หรือ การใช้

แฟร็กทลั (Fractal) เพื�อช่วยใหก้ารจาํแนกมีความถูกตอ้งเพิ�มขึ�น 
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