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บทคัดย่อ 
งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อการศึกษาแบบจ าลองที่มีประสิทธิภาพต่อการพยากรณ์ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ที่เกษตรกร

ขายได้ โดยใช้ขั้นตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นพหุคูณ  ขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์ และขั้นตอนวิธีถดถอยแบบลาซโซ เพื่อเรียนรู้จาก
ชุดข้อมูลที่ส านักงานเศรษฐกิจการเกษตรได้รวบรวม ในช่วงเดือน มกราคม พ.ศ. 2545 ถึง พฤษภาคม พ.ศ. 2562 ผู้วิจัยได้
สร้างฟีเจอร์ใหม่ จ านวน 2 ฟีเจอร์ ได้แก่ อัตราการเปลี่ยนแปลงของราคามันส าปะหลังย้อนหลัง 1 เดือน และอัตราการ
เปลี่ยนแปลงของราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ย้อนหลัง 1-4 เดือน การวิจัยครั้งนี้ได้ท าการวิเคราะห์ความสัมพันธ์ของข้อมูลและวัด
ประสิทธิภาพของขั้นตอนวิธีด้วยการเปรียบเทียบอาร์ก าลังสอง ค่ารากที่สองของค่าความคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย และค่า
คลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ย ตามล าดับ  ผลการวิจัยพบว่าการคัดเลือกฟีเจอร์ก่อนการเรียนรู้ด้วยขั้นตอนวิธีถดถอย ส่งผลให้
ขั้นตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นพหุคูณ มีค่าอาร์ก าลังสองเท่ากับ 0.94 ขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์มีค่าอาร์ก าลังสองเท่ากับ 0.86 
ขั้นตอนวิธีถดถอยลาซโซมีค่าอาร์ก าลังสองเท่ากับ 0.86 โดยทั้งสามขั้นตอนวิธีมีค่าความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ยเท่ากับ 
0.31, 0.42, 0.43 ตามล าดับ และมีค่ารากที่สองของค่าความคลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย เท่ากับ 0.50, 0.58 และ 0.58 
ตามล าดับ   

ABSTRACT 
 This research aims for finding the regression model that can predict maize price sold by Thai farmers. 
Three regression models are explored which are multiple linear regression, Ridge regression and Lasso 
regression. These algorithms learn from dataset collected by office of agricultural economics from Jan 2002-
May 2019. We propose two new features which are the rate of cassava price change from 1 month and the 
rate of maize price change from 1-4 months.  We do statistical analysis to see the relationship between 
features. Performance of regression algorithms are measured in terms of R-squared, Root mean square error 
and Mean absolute error. The experimental results reveal that feature selection play an important role for 
multiple linear regression with the R-squared = 0.94. We found that multiple linear regression outperforms 
Ridge regression (R- Squared = 0.86) and Lasso regression (R- Squared = 0.86). The mean absolute error of 
multiple linear regression, Ridge regression and Lasso algorithm are 0.31, 0.42 and 0.43, respectively. The root 
mean square error of these three regression algorithms are 0.50, 0.58 and 0.58, respectively. 
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บทน า  
ราคาสินค้าเกษตรมีความส าคัญต่อการวางแผนและการก าหนดนโยบายของภาครัฐและภาคธุรกิจเป็นอย่างมาก

เนื่องจากราคาเป็นหนึ่งในข้อมูลโซ่อุปทานของสินค้าเกษตร ทั้งนี้ข้อมูลสินค้าเกษตรค่อนข้างมีปัจจัยที่ส่งผลต่อการ
เปลี่ยนแปลงราคาสินค้าอยู่เป็นประจ าตามรอบการผลิต ฤดูกาล หรือราคาและผลิตภัณฑ์สินค้าทดแทน โดยเฉพาะอย่างยิ่ง
สินค้าที่สามารถทดแทนกันได้ เช่น ข้าวโพดเลี้ยงสัตว์และมันส าปะหลังโรงงาน  ซึ่งทั้ง 2 สินค้าจะถูกน าไปแปรรูปเป็น
อาหารสัตว์ ดังนั้นการมีเครื่องมือที่สามารถอ านวยความสะดวกในการท านายข้อมูลราคาสินค้าเกษตรได้รวดเร็วทันต่อการ
เปลี่ยนแปลงย่อมเกิดประโยชน์ต่อภาคการเกษตรเป็นอย่างยิ่ง 

ส านักงานเศรษฐกิจการเกษตร (สศก.) กระทรวงเกษตรและสหกรณ์ มีพันธกิจในการเสนอแนะนโยบาย และจัดท า
ยุทธศาสตร์ แผนพัฒนา และมาตรการทางการเกษตร รวมทั้งจัดท าท่าทีและร่วมเจรจาการค้า สินค้าเกษตรและความ
ร่วมมือด้านเศรษฐกิจการเกษตรระหว่างประเทศ ซึ่ง สศก. มีเพียงการจัดเก็บข้อมูลราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์เท่านั้นแต่ไม่
สามารถพยากรณ์ราคาสินค้าเกษตรล่วงหน้าได้ งานวิจัยนี้จึงได้ท าการศึกษาขั้นตอนวิธีถดถอยแบบต่างๆ เพื่อพยากรณ์
ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ล่วงหน้าเพื่อให้เป็นประโยชน์ต่อการตัดสินใจของ 3 ภาคส่วน ดังนี้ 

1. เกษตรกร สามารถน าข้อมูลไปใช้ในการตัดสินใจว่าควรจะขายหรือเก็บผลผลิตตากแห้งไว้ก่อนเพื่อรอการ
จ าหน่ายเม่ือคาดว่าราคาจะดีขึ้น หรือการเพาะปลูกในรอบต่อไปควรยังคงปลูกข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ต่อหรือเปลี่ยนการ
เพาะปลูกเป็นสินค้าอื่นทดแทน 

2. ภาคธุรกิจ สามารถน าข้อมูลไปใช้ในการวางแผนด้านผลิตและการตลาด  เช่นการปรับสูตรการผลิตผลิตภัณฑ์
จากข้าวโพด การเก็บสต็อกสินค้าที่เป็นปัจจัยการผลิตและการแปรรูป 

3. ภาครัฐ สามารถน าข้อมูลไปใช้ในการวางแผนเพื่อการรับมือกับการคาดว่าจะมีการเปลี่ยนแปลงของราคาได้ทัน
ต่อสถานการ เช่นการคาดว่าจะเกิดเหตุการณ์ภาวะราคาสินค้าตกต ่า  

งานวิจัยนี้ใช้ข้อมูลจาก สศก. ที่จัดเก็บข้อมูลในช่วงเดือนมกราคม พ.ศ. 2545 ถึง เดือนพฤษภาคม พ.ศ. 2562 และ
ได้ท าการศึกษางานวิจัยของ Ge Yและ Wu H เพื่อเป็นแนวทางในการวิจัย พบว่าได้ที่มีการประยุกต์ขั้นตอนวิธีการถดถอย
เชิงเส้นพหุคูณเพื่อพยากรณ์ราคาข้าวโพด โดยอาศัยหลักการของอุปสงค์และอุปทานโดยงานวิจัย ได้ใช้ปริมาณการบริโภค
ข้าวโพดในสาธารณรัฐประชาชนจีน ปริมาณการน าเข้าข้าวโพดและและปริมาณส่งออกข้าวโพดเป็นตัวแปรต้นในการสร้าง
โมเดล โดยใช้ข้อมูลในช่วงปี ค.ศ. 2005 - 2016 ผลการวิจัยพบว่าการใช้อุปสงค์และอุปทานส าหรับสินค้าเกษตรเพียงชนิด
เดียวนั้น ไม่สามารถท าให้การพยากรณ์ราคาข้าวโพดมีความแม่นย าได้ [1] นอกจากนั้นการใช้ข้อมูลสภาพอากาศเพื่อ
น าไปสู่การท านายจ านวนผลผลิตซึ่งควรจะส่งผลต่อราคาขาย ได้ถูกน ามาศึกษาในงานวิจัยของ  Ayush J. และคณะ ซึ่งได้
ประยุกต์โครงข่ายประสาทเทียมชนิด Long short term memory ซึ่งเป็น Recurrent Neural Networks เพื่อพยากรณ์
ราคาข้าวโพดในตลาดค้าส่งข้าวโพดจ านวน 7 แห่งในรัฐ Karnataka ประเทศอินเดีย โดยใช้ข้อมูลสภาพภูมิอากาศ ได้แก่ 
อุณหภูมิ ความชื้น และปริมาณน ้าฝน ประกอบกับราคาข้าวโพดย้อนหลังจ านวน 997 วัน โดยใช้ข้อมูลช่วงปี ค.ศ. 2016 - 
กุมภาพันธ์ ค.ศ. 2019  เป็นข้อมูลฝึก และทดสอบด้วยข้อมูลเดือนกุมภาพันธ์ ค.ศ. 2019 ถึง กรกฎาคม  ค.ศ. 2019 เป็น
เวลารวม 128 วัน ผลการทดลองพบว่าได้ค่าเฉลี่ยของรากที่สองของค่าคลาดเคลื่อนที่ดีที่สุดเท่ากับ 277.79 รูปี ต่อ 100 
กิโลกรัม [2]  

การท านายราคาข้าวโพดโดยอาศัยเฉพาะราคาข้าวโพดเป็นฟีเจอร์เพียงตัวเดียวได้มีการศึกษาวิจัยโดย Roberto F 
และคณะ ซึ่งประยุกต์ขั้นตอนวิธเีอดาบูสต์ โดยใช้ซัพพอร์ตเวกเตอร์รีเกรสชัน เป็นขั้นตอนวิธีพื้นฐานภายในอองเซมเบิล ใน
การพยากรณ์ราคาข้าวโพดรายวันในประเทศบราซิลโดยใช้ข้อมูลราคาข้าวโพดในช่วงปี ค.ศ. 2003 - 2019 ผลการทดลอง
พบว่า ค่าความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ยของขั้นตอนวิธีเอด้าบูสต์ มีค่าเท่ากับ 0.335 เรียลต่อตัน [3] 
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นอกจากนี้ Ouyang H และคณะ ได้ท าการทดลองเปรียบเทียบประสิทธิภาพการพยากรณ์ราคาซื้อขายสินค้าเกษตร

ล่วงหน้า (future price) จ านวน 12 ชนิดในปี ค.ศ. 2006 ด้วยโครงข่ายประสาทเทียมชนิด Long short term memory 
ผลการทดลองพบว่าขั้นตอนวิธี Long short term memory ให้ค่าประสิทธิภาพดีที่สุด [4] นอกจากนี้ขั้นตอนวิธีถดถอย
ลาซโซ ได้ถูกน ามาประยุกตเ์พื่อพยากรณ์ผลผลิตเฉลี่ยข้าวโพดในสามรัฐ ของประเทศสหรัฐอเมริกา ได้แก่ รัฐอิลลินอยส์ รัฐ
อินเดียน่า และรัฐไอโอวา จากการเรียนรู้ด้วยชุดข้อมูลที่เก็บในช่วงปี ค.ศ . 2000-2018 ซึ่งประกอบด้วย จ านวนต้น
ข้าวโพดต่อพื้นที่เพาะปลูก 1 เอเคอร์ อัตราการปลูกข้าวโพด ปริมาณน ้าฝน อุณหภูมิ ผลการทดลองพบว่าขั้นตอนวิธี
ถดถอยลาซโซ สามารถพยากรณ์ปริมาณผลผลิตได้ดีที่สุด [5]   

จากการศึกษางานวิจัยที่เกี่ยวข้องพบว่านักวิจัยศึกษาข้อมูลจากตัวแปรเดียว เช่น ราคาย้อนหลัง ยังไม่ได้มีการศึกษา
ความสัมพันธ์หรืออิทธิพลระหว่างสินค้าเกษตรต่างชนิดกัน ดังนั้นงานวิจัยนี้จึงมีจุดมุ่งหมายในการศึกษาความสัมพันธ์
ระหว่างราคาข้าวโพดและสินค้าเกษตรอื่นในรูปวัตถุดิบและสินค้าแปรรูป ได้แก่ แป้งมันส าปะหลัง มันเส้น มันอัดเม็ด สาคู 
กาว รวมถึงน าสภาพภูมิอากาศคือ ปริมาณน ้าฝน มาพิจารณาเพื่อสร้างโมเดลด้วยข้ันตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นพหคุูณ (Linear 
regression) ขั ้นตอนวิธ ีถดถอยลาซโซ (Lasso regression) และขั ้นตอนวิธ ีถดถอยแบบริดจ์ (Ridge regression) 
ตามล าดับ 

  

วัตถุประสงค์ของการวิจัย  
การวิจัยครั้งนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อสร้างโมเดลราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ด้วยขั้นตอนวิธีถดถอย โดยได้ศึกษาขั้นตอนวิธี

ถดถอย 3 วิธี ได้แก่ ขั้นตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นพหุคูณ ขั้นตอนวิธีถดถอยลาซโซ และขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์ นอกจากนี้
ยังได้ศึกษาผลกระทบของการคัดเลือกฟีเจอร์ว่ามีความจ าเป็นหรือไม่ส าหรับขั้นตอนวิธีถดถอยดังกล่าว 
 

วิธีด าเนินการวิจัย 
1. กรอบแนวคิด  

ขั้นตอนการวิจัยแบ่งออกเป็น 6 ขั้นตอน คือ รวบรวมข้อมูล เตรียมข้อมูล วิเคราะห์ข้อมูล สร้างโมเดลจากขั้นตอนวิธี
ที่เหมาะสม วัดประสิทธิภาพโมเดล สุดท้ายคือสรุปผลและข้อเสนอแนะโดยมีการวางกรอบการด าเนินงานดังภาพที่ 1 
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ผู้วิจัยได้สร้างชุดข้อมูลโดยการรวบรวมข้อมูลซึ่งได้จัดเก็บในหลายรูปแบบประกอบด้วยข้อมูลจากฐานข้อมูล และ

ตารางสรุปรายงานผลเป็นแฟ้ม Excel ข้อมูลจากฐานข้อมูลที่ โดยจัดเตรียมแฟ้มในรูปแบบ csv หลังจากนั้นท าการคัด
กรองข้อมูลเฉพาะส่วนที่อยู่ในขอบเขตของการศึกษา เช่น ปริมาณ และมูลค่า ในช่วงเวลาขอบเขตการศึกษา และปรับ
ข้อมูลให้สามารถน ามาใช้ในการวิเคราะห์และการประมวลผลรวมทั้งสามารถน ามาใช้เป็นตัวแปรในการสร้างโมเดลได้เช่น 
ตารางที่มีข้อมูลคร่อมปีจัดให้อยู่ในปีเดียว ข้อมูลที่ใช้ชื่อจังหวัดได้เปลี่ยนเป็นรหัสจังหวัดเพื่อน าไปผสานเข้ ากับข้อมูล
ปริมาณน ้าฝนเพื่อค านวณหาปริมาณน ้าฝนที่ตกในพื้นที่ปลูก และผลิตภัณฑ์ที่ใช้เป็นรหัสท าการปรับให้อยู่ในรูปคอลัมน์
ตามประเภทของผลิตภัณฑ์ รายละเอียดแสดงในภาพที่ 2 จากนั้นท าการทดสอบข้อมูลเบื้องต้นด้วยวิธีการ Residual vs 
Fitted, วิธี Normal Q-Q และดูการกระจายของข้อมูล (Data distribution) หลังจากนั้นท าการเรียนรู้ด้วยขั้นตอนวิธี
ถดถอย ได้แก่ ขั้นตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นพหุคูณ ขั้นตอนวิธีถดถอยลาซโซ และ ขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์ และท าการวัด
ประสิทธิภาพของโมเดลด้วยค่าอาร์ก าลังสอง ค่าความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี ่ย และ ค่ารากที่สองของค่าความ
คลาดเคลื่อนก าลังสองเฉลี่ย ตามล าดับ 

 
 

ภาพท่ี 1 กรอบการด าเนินงานวิจยั 
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2. ฟีเจอร์ในชุดข้อมูล 
ผู้วิจัยได้สร้างฟีเจอร์ใหม่จ านวน 2  ฟีเจอร์ ได้แก่ 𝑀𝑎𝑖𝐶ℎ𝑔𝑛 และ 𝐶𝑎𝑠𝐶ℎ𝑔 เพื่อแสดงค่าอัตราการเปลี่ยนแปลงของ

ราคาข้าวโพดเลี ้ยงสัตว์ย้อนหลังไป n เดือน และราคามันส าปะหลังย้อนหลังไป 1 เดือน โดยการค านวณค่าการ
เปลี่ยนแปลงราคาข้าวโพดย้อนหลัง n เดือน (𝑀𝑎𝑖𝐶ℎ𝑔𝑛) เป็นไปตามสมการที่ 1 ดังนี้ 

ภาพท่ี 2 แผนภาพการไหลของข้อมูล (Data Flow Diagram) 
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𝑀𝑎𝑖𝐶ℎ𝑔𝑛 =
(𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒0−𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑛)

𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒0
 (1) 

 
โดยที ่𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒0 คือราคาขายข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ ณ เวลาปัจจุบัน 

𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑛  คือราคาขายข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ย้อนหลังไป n เดือน  ในงานวิจัยนี้จะใช้ราคาย้อนหลัง 1-4 เดือน 
 

ฟีเจอร์ 𝐶𝑎𝑠𝐶ℎ𝑔 หมายถึงอัตราการเปลี่ยนแปลงของราคามันส าปะหลังย้อนหลังไป 1 เดือน เป็นไปตามสมการที่ 2 ดังนี้ 
 

𝐶𝑎𝑠𝐶ℎ𝑔 =
(𝐶𝑎𝑠𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒0−𝐶𝑎𝑠𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒1)

𝐶𝑎𝑠𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒0
 (2) 

 
โดยที่ 𝐶𝑎𝑠𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒0 คือราคามันส าปะหลัง ณ เดือนที่ค านวณ 

𝐶𝑎𝑠𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒1  คือราคามันส าปะหลังย้อนหลังไป 1 เดือน 
 
ผู้วิจัยพบว่าฟีเจอร์ 𝐶𝑎𝑠𝐶ℎ𝑔 มีค่า P-value เป็น 0.151 มีค่าสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์เท่ากับ -0.27 ในขณะที่ฟีเจอร์ 

𝑀𝑎𝑖𝐶ℎ𝑔𝑛 ย้อนหลังไปเดือนที่ 4 มีความส าคัญต่อราคาขายข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ค่อนข้างมาก คือมีค่า P-value เป็น 5.20e-
05 และค่าสัมประสิทธิ์สหสัมพันธม์ีค่าเป็น 0.261 ตามล าดับ 

3. การวิเคราะห์ข้อมูล 
ผู้วิจัยได้ท าการศึกษาลักษณะของฟีเจอร์ในชุดข้อมูล เพื่อให้สามารถเลือกใช้ขั้นตอนวิธีที่เหมาะสม โดยได้ใช้วิธีการ

ทางสถิติ จากชุดข้อมูลทั้งหมดจ านวน 209 ตัวอย่าง ประกอบด้วย 46 ฟีเจอร์ ดังแสดงในตารางที่  1 
ตารางท่ี 1 ฟีเจอร์ในชุดข้อมูล  
(*หมายถึงฟีเจอร์ที่งานวิจัยน้ีเสนอ) 

# ชื่อฟีเจอร ์ ความหมาย # ชื่อฟีเจอร ์ ความหมาย 

1 MaiPlant พื้นที่เพาะปลูกข้าวโพด 24 CasImpVal4 มูลค่าการน าเข้าสาคู 
2 MaiPrice ราคาข้าวโพดที่เกษตรกรขายได้  25 CasImpQut5 ปริมาณการน าเข้าหัวมันสด 
3 MaiQut ปริมาณผลผลิตข้าวโพดที่เก็บเกี่ยวได้  26 CasImpVal5 มูลค่าการน าเข้าหัวมันสด 
4 MaiRain ปริมาณน ้าฝนในพื้นที่เพาะปลูกข้าวโพด 27 CasImpQut6 ปริมาณการน าเข้ากาว 
5 MaiRainPlant ปริมาณน ้าฝนเฉลี่ยต่อพื้นที่ปลูกข้าวโพด 28 CasImpVal6 มูลค่าการน าเข้ากาว 
6 MaiFutPrice ราคาขายข้าวโพดตลาดล่วงหน้า(ชิคาโก้) 29 CasImpQut7 ปริมาณการน าเข้าแป้งมัน

ส าปะหลังดัดแปร 
7 MaiImpQut ปริมาณการน าเข้าข้าวโพด 30 CasImpVal7 มูลค่าการน าเข้าแป้งมัน

ส าปะหลังดัดแปร 
8 MaiImpVal มูลค่าการน าเข้าข้าวโพด 31 CasExpQut1 ปริมาณการส่งออกแป้งมัน

ส าปะหลัง 
9 MaiExpQut ปริมาณการส่งออกข้าวโพด 32 CasExpVal1 มูลค่าการส่งออกแป้งมัน

ส าปะหลัง 
10 MaiExpVal มูลค่าการส่งออกข้าวโพด 33 CasExpQut2 ปริมาณการส่งออกมันเส้น 
11 CasPlant พื้นที่เพาะปลูกมันส าปะหลัง 34 CasExpVal2 มูลค่าการส่งออกมันเส้น 
12 CasPrice ราคามันส าปะหลังที่เกษตรกรขายได้รายเดือน  35 CasExpQut3 ปริมาณการส่งออกมันอัดเม็ด 
13 CasChg อัตราการเปลี่ยนแปลงราคามันส าปะหลัง 

จากเดือนที่แล้ว 
36 CasExpVal3 มูลค่าการส่งออกมันอัดเม็ด 
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ตารางท่ี 1 ฟีเจอร์ในชุดข้อมูล (ต่อ) 
(*หมายถึงฟีเจอร์ที่งานวิจัยน้ีเสนอ) 

# ชื่อฟีเจอร ์ ความหมาย # ชื่อฟีเจอร ์ ความหมาย 

14 CasQut ปริมาณผลผลิตมันส าปะหลังทีเ่ก็บเกีย่วได้  37 CasExpQut4 ปริมาณการส่งออกสาคู 

15 CasRain ปริมาณน ้าฝนในพื้นที่เพาะปลูกมันส าปะหลัง 38 CasExpVal4 มูลค่าการส่งออกสาคู 

16 CasRainPPlant 
ปริมาณน ้าฝนเฉลี่ยต่อพื้นที่ปลูกมัน

ส าปะหลัง 

39 CasExpQut5 ปริมาณการส่งออกหัวมันสด 

17 CasImpQut1 ปริมาณการน าเข้าแป้งมันส าปะหลัง 40 CasExpVal5 มูลค่าการส่งออกหวัมันสด 

18 CasImpVal1 มูลค่าการน าเข้าแป้งมันส าปะหลัง 41 CasExpQut6 ปริมาณการส่งออกกาว 

19 CasImpQut2 ปริมาณการน าเข้ามันเส้น 42 CasExpVal6 มูลค่าการส่งออกกาว 

20 CasImpVal2 
มูลค่าการน าเข้ามันเส้น 

43 CasExpQut7 ปริมาณการส่งออกแป้งมัน

ส าปะหลังดัดแปร 

21 CasImpQut3 
ปริมาณการน าเข้ามันอัดเม็ด 

44 CasExpVal7 มูลค่าการส่งออกแป้งมัน

ส าปะหลังดัดแปร 

22 CasImpVal3 
มูลค่าการน าเข้ามันอัดเม็ด 

 

45* Maichgn การเปลี่ยนแปลงของราคา

ข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ย้อนหลัง  

23 CasImpQut4 
ปริมาณการน าเข้าสาคู 

 

46* Caschg การเปลี่ยนแปลงของราคามัน

ส าปะหลังย้อนหลัง 1 เดือน 

 
1) การทดสอบความสัมพันธ์ระหว่างฟีเจอร์ใดๆ (𝑓𝑖) กับค่าเป้าหมายที่ต้องการพยากรณ์ (ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์: 

𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑖)  ด้วยวิธีสหสัมพันธ์ (Correlation) โดยพิจารณาจากค่าสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์ (r) แสดงดังสมการที่ 3  
 

𝑟 =  
∑ (𝑓𝑖−𝑓)̅̅ ̅(𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑖−𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒̅̅ ̅̅ ̅̅ ̅̅ ̅̅ ̅̅ ̅̅ )𝑛

𝑖=1

√∑ (𝑓𝑖−𝑓̅)2 ∑ (𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑖−𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒̅̅ ̅̅ ̅̅ ̅̅ ̅̅ ̅̅ ̅̅ )2𝑛
𝑖=1

𝑛
𝑖=1

 (3) 

 

ผลการวิเคราะห์พบว่า ราคาขายข้าวโพดตลาดล่วงหน้าที่ชิคาโก้  (MaiFutPrice) และ ราคาขายมันส าปะหลัง 
(CasPrice) มีความสัมพันธ์ในทิศทางเดียวกับราคาข้าวโพดที่เกษตรกรขายได้ในประเทศด้วยสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์เท่ากับ 
0.854 และ 0.8133 ตามล าดับ  

นอกจากนี้ยังพบว่าฟีเจอร์พื้นที่ปลูกมันส าปะหลัง (CasPlant) มีความสัมพันธ์กับฟีเจอร์ 3 ตัวได้แก่ มูลค่าการ
ส่งออกแป้งมันส าปะหลัง (CasExpVal1) ปริมาณการส่งออกแป้งมันส าปะหลัง (CasExpQut1) และมูลค่าการน าเข้าแป้ง
มันส าปะหลังดัดแปร (CasImpVal7) ด้วยสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์เท่ากับ 0.8121 , 0.7803 และ 0.7750 ตามล าดับ 

2) การวิเคราะห์ข้อมูล ความคลาดเคลื ่อนของตัวแบบ โดยได้ท าการสร้างกราฟเพื ่อทดสอบลักษณะความ
คลาดเคลื่อนเมื่อใช้ขั้นตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นพหุคูณซึ่งเรียนรู้จากชุดข้อมูลโดยใช้ฟีเจอร์จ านวนทั้งสิ้น 46 ตัว เพื่อทดสอบ
ลักษณะความคลาดเคลื่อน ดังภาพที่ 3 แสดงการท านายตัวแบบราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์กับฟีเจอร์ทั้งหมดพบว่า เส้น
พยากรณ์สีแดงมีการไต่อยู่ใกล้ที่เส้นกึ่งกลาง (เส้นประ) และภาพที่ 4 แสดงกราฟการกระจายของราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์
กับส่วนเหลือ (Normal Q-Q) มีลักษณะค่อนข้างไปทางเส้นตรง และได้ท าการพล๊อตการกระจายของข้อมูลราคาข้าวโพด
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เลี้ยงสัตว์ด้วยการสร้างกราฟ ดังภาพที่ 5 กราฟแสดงการกระจายของข้อมูลราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ จากภาพที่ 5 พบว่า
การกระจายข้อมูลมีลักษณะค่อนข้างไปทางเชิงเส้นตรง  

 

 
ภาพท่ี 3  กราฟแสดงการท านายตัวแบบราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์กับฟีเจอร์ทั้งหมด 

 
ภาพท่ี  4  กราฟแสดงการกระจายของราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์กับส่วนเหลือ 

 
ภาพที่ 5  กราฟแสดงการกระจายของข้อมูลราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ 

 

จากภาพที่ 5 จะเห็นได้ว่าการกระจายของข้อมูลราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ก็มีลักษณะค่อนข้างไปในทิศทางเส้นตรงเช่นกัน 
จากค่าอาร์ก าลังสอง และ  Adjusted R-squared ประกอบกับภาพกราฟแสดงการกระจายข้อมูลในภาพที่ 3 - 5 ท าให้
ผู้วิจัยเลือกใช้ขั้นตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นเพื่อพยากรณ์ราคาข้าวโพด นอกจากนั้นยังได้ให้ความสนใจในเรื่องการเป็นสินค้า
ทดแทนกัน จึงได้ท าการทดสอบสินค้าทดแทนด้วยการน าข้อมูลราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์และราคามันส าปะหลังมาท าการ
สร้างกราฟด้วยขั้นตอนถดถอยเชิงเส้นพหุคูณ เพื่อการวิเคราะห์ความสัมพันธ์ระหว่าง 2 ตัวแปร ดังปรากฏในภาพที่ 6 
กราฟแสดงความสัมพันธ์ระหว่างข้อมูลราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์กับราคามันส าปะหลัง 
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ภาพท่ี 6  กราฟแสดงความสัมพันธ์ระหว่างข้อมูลราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์กับราคามันส าปะหลัง 

 

จากภาพที่ 6  พบว่า ในช่วงก่อนปี พ.ศ. 2550 ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์และมันส าปะหลังยังมีการเกาะกลุ่มใกล้เส้น
แกนกลาง ซึ่งแสดงถึงความสัมพันธ์ที่มีต่อกัน แต่หลังจากปี พ.ศ. 2550 ข้อมูลเริ่มมีการกระจายตัวมากขึ้นเรื่อยๆ จึงได้
ท าการค้นคว้าข้อมูลเพิ่มเติมพบว่า ข้าวโพดเลี้ยงสัตว์สามารถน าไปแปรรูปได้ไม่มากนัก  เช่น แคปซูลยา ขณะที่มัน
ส าปะหลังโรงงานสามารถแปรรูปได้หลากหลายประเภทโดยเฉพาะการแปรรูปเป็นเอทานอล ซึ่งเป็นพลังงานทดแทนที่
ประเทศไทยนิยมใช้ผลิตภายในประเทศในระดับต้นๆ รองจากกากน ้าตาล  
 

การออกแบบการทดลอง 
จากการวิเคราะห์ข้อมูลเบื้องต้นพบว่ามีการกระจายข้อมูลแบบเชิงเส้นตรง ผู้วิจัยจึงได้พิจารณาใช้ขั้นตอนวิธีถดถอย

เชิงเส้น ดังต่อไปนี ้
1. ขั้นตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นพหุคูณ 

ขั้นตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นพหุคูณ [6] มีวัตถุประสงค์เพื่อสร้างเส้นตรงที่เป็นตัวแทนของข้อมูลฝึก  โดยก าหนดให้
ตัวอย่างในชุดข้อมูลประกอบด้วยฟีเจอร์ (𝑓1, 𝑓2, … , 𝑓𝑘) การท างานของขั้นตอนวิธีการถดถอยเชิงเส้นพหุคูณจะสร้าง

สมการเส้นตรงเพื่อพยากรณ์ค่าเป้าหมาย (𝑀𝑎𝑖𝑝𝑟𝑖𝑐𝑒𝑝𝑟𝑒𝑑𝑖𝑐𝑡𝑒𝑑) ดังนี้ 
 

𝑀𝑎𝑖𝑝𝑟𝑖𝑐𝑒𝑝𝑟𝑒𝑑𝑖𝑐𝑡𝑒𝑑 = 𝑤1𝑓1 + 𝑤2𝑓2 + ⋯ 𝑤𝑘𝑓𝑘 + 𝑤0 (4) 
 

โดยที ่𝑤1, … 𝑤𝑘 เป็นสัมประสิทธิ์ที่ขั้นตอนวิธีจะต้องค านวณหาค่าที่เหมาะที่สุดที่ท าให้ค่า 𝑆𝑆𝐸 ต ่าที่สุด 
 

𝑆𝑆𝐸 = ∑ (𝑀𝑎𝑖𝑝𝑟𝑖𝑐𝑒𝑙𝑎𝑏𝑒𝑙 − 𝑀𝑎𝑖𝑝𝑟𝑖𝑐𝑒𝑝𝑟𝑒𝑑𝑖𝑐𝑡𝑒𝑑)2𝑛
𝑖=1  (5) 
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2. ขั้นตอนวิธีถดถอยลาซโซ 

ขั้นตอนวิธีถดถอยลาซโซ ได้ปรับปรุงฟังก์ชันการหาสัมประสิทธิ์ที่เหมาะที่สุดด้วยการเพิ่มพจน์ penalty เพื่อค้นหา
ตัวแบบที่เหมาะที่สุดส าหรับชุดข้อมูลฝึก ตัวแบบที่ได้จากขั้นตอนวิธีถดถอยลาซโซเป็นไปตามสมการ 

 

𝑀𝑎𝑖𝑝𝑟𝑖𝑐𝑒𝑝𝑟𝑒𝑑𝑖𝑐𝑡𝑒𝑑 = 𝑤1𝑓1 + 𝑤2𝑓2 + ⋯ 𝑤𝑛𝑓𝑘 + 𝑤0 (6) 
 

𝑤̂ = 𝑎𝑟𝑔𝑚𝑖𝑛𝑤(‖𝑦 − ∑ 𝑓𝑗𝑤𝑗
𝑘
𝑗=1 ‖

2
+ 𝑝𝑒𝑛𝑎𝑙𝑡𝑦(𝑤𝑗))  (7) 

 

𝑝𝑒𝑛𝑎𝑙𝑡𝑦(𝑤𝑗) =  𝜆 ∑ |𝑤𝑗|𝑘
𝑗=1  (8) 

 

ผลลัพธ์ของวิธีการวิเคราะห์การถดถอยแบบลาซโซจะได้ค่าสัมประสิทธิ์  (𝑤̂) ของฟีเจอร์ส่วนใหญ่เป็นศูนย์ซึ่ง
หมายความว่าฟีเจอร์เหล่านั้นไม่ถูกน ามาใช้ในการพยากรณ์ค่าเป้าหมายนั่นเอง ส่วนพารามิเตอร์  𝜆 โดยทั่วไปจะใช้วิธีการ
ตรวจสอบไขว้กัน (cross validation) ในการหาค่าที่เหมาะสมส าหรับข้อมูลที่ต้องการวิเคราะห์ [7] 

3. ขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์ 
ขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์ [8] ใช้ฟังก์ชัน penalty ดังสมการที่ 9 ต่อไปนี้ 

 

𝑝𝑒𝑛𝑎𝑙𝑡𝑦(𝑤𝑗) =  𝜆 ∑ 𝑤𝑗
2𝑘

𝑗=1  (9) 
 

โดยขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์มีวัตถุประสงค์เพื่อหาค่า (𝑤̂) ที่ท าให้สมการต่อไปนี้ มีค่าน้อยที่สุด 
 

𝑤̂ = 𝑎𝑟𝑔𝑚𝑖𝑛𝑤(‖𝑦 − ∑ 𝑓𝑗𝑤𝑗
𝑘
𝑗=1 ‖

2
+ 𝑝𝑒𝑛𝑎𝑙𝑡𝑦(𝑤𝑗))  (10) 

 

การใช้ฟังก์ชัน penalty ดังกล่าวจะเป็นการดึงค่าประมาณของสัมประสิทธิ์เข้าสู่ศูนย์ ท าให้ได้ค่า (𝑤̂) ทุกตัวที่ค่า
สัมประสิทธิ์ต ่า ดังนั้นขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์จึงเหมาะส าหรับการวิเคราะห์ข้อมูลที่มีสัมประสิทธิ์ขนาดเล็กที่ไม่เท่ากับ
ศูนย์จ านวนมาก 

ถ้า 𝜆   มีค่าเป็นศูนย์ จะส่งผลให้การท างานของขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์ ได้โมเดลที่เหมือนกับโมเดลถดถอยเชิง
เส้นพหุคูณที่มีวัตถุประสงค์ให้ค่า 𝑆𝑆𝐸 ต ่าสุด 

ถ้า 𝜆  มีค่ามากจะส่งผลให้ค่าสัมประสิทธิ์ (𝑤̂) ของฟีเจอร์ที่เป็นผลลัพธ์ของการท างานของ มีค่าเข้าใกล้ศูนย์ [9] 
การสร้างตัวแบบหรือการเรียนรู้ของขั้นตอนวิธีและประเมินประสิทธิภาพจะใช้ข้อมูลที่ได้ท าการแบ่งออกเป็น 2 ชุด 

ดังนี้ 
- ชุดข้อมูลฝึก ประกอบด้วยข้อมูลจ านวน 167 ตัวอย่าง คิดเป็น 80% ของข้อมูลทั้งหมด ส าหรับใช้ในการเรียนรู้

เพื่อสร้างตัวแบบ 

- ชุดข้อมูลทดสอบ ประกอบด้วยข้อมูล 42 ตัวอย่าง คิดเป็น 20% ส าหรับการทดสอบประสิทธิภาพ 

หมายเหตุ ในการทดลองได้มีการน าวิธีการสกัดลักษณะเด่นเพื่อคัดเลือกฟีเจอร์ก่อนการเรียนรู้ด้วยขั้นตอนวิธีถดถอย  

 
วิธีวัดประสิทธิภาพ 

การวัดประสิทธิภาพของตัวแบบที่ได้จากขั้นตอนวิธีถดถอยใช้ค่าความถูกต้องและความคลาดเคลื่อนโดยความถูกต้อง
นั้นใช้ค่าอาร์ก าลังสอง (R2) เป็นเครื่องมือวัด ส่วนความคลาดเคลื่อนใช้ค่ารากที่สองของค่าความคลาดเคลื่อนก าลังสอง
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เฉลี่ย (RMSE) และค่าความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ย (MAE) เพื่อเปรียบเทียบผลว่าขั้นตอนวิธีถดถอยแบบใดเหมาะสมกับ
ชุดข้อมูลนี้    

 ค่า 𝑅2 แสดงดังสมการที่ 11 
 

𝑅2 = 1 − 
∑ (𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑙𝑎𝑏𝑒𝑙,𝑖−𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑝𝑟𝑒𝑑𝑖𝑐𝑡,𝑖)2𝑛

𝑖=1

∑ (𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑙𝑎𝑏𝑒𝑙,𝑖−𝑀𝑎𝑖𝑝𝑟𝑖𝑐𝑒𝑚𝑒𝑎𝑛,𝑖)2𝑛
𝑖=1

 (11) 

 
กรณีที่ 𝑅2 มีค่าเข้าใกล้ 1 หมายความว่าราคาขายข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ที่ขั้นตอนวิธีถดถอยพยากรณ์มีค่าใกล้เคียงกับค่า

เฉลย ส่วนค่า 𝑅𝑀𝑆𝐸 แสดงดังสมการที่ 12 และค่า 𝑀𝐴𝐸 แสดงดังสมการที่ 13 
 

𝑅𝑀𝑆𝐸 = √
1

𝑛
∑ (𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑙𝑎𝑏𝑒𝑙,𝑖 − 𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑝𝑟𝑒𝑑𝑖𝑐𝑡,𝑖)

2𝑛
𝑖=1  (12) 

 

𝑀𝐴𝐸 = 
∑ |𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑙𝑎𝑏𝑒𝑙,𝑖−𝑀𝑎𝑖𝑃𝑟𝑖𝑐𝑒𝑝𝑟𝑒𝑑𝑖𝑐𝑡,𝑖|𝑛

𝑖=1

𝑛
 (13) 

 
ผลการวิจัย 

การทดลองที่ 1 
ผู้วิจัยได้ท าการทดลองเพื่อค้นหาขั้นตอนวิธีถดถอยที่สามารถท านายราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์โดยใช้ไลบรารีจาก

โปรแกรม R รวมถึงการใช้ฟังก์ชัน stepAIC เพื่อคัดเลือกฟีเจอร์ที่สามารถสร้างโมเดลที่ดีที่สุด โดยขั้นตอนวิธีถดถอยเชิง
เส้นพหุคูณจะท าการทดลองเปรียบเทียบระหว่างการใช้ฟีเจอร์ทั้งหมด (Modelallfeature ) และการใช้เฉพาะฟีเจอร์ที่ผ่าน
การคัดเลือก (Modelselect) ส าหรับขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์และลาซโซจะเรียนรู้จากทุกฟีเจอร์เนื่องจากทั้งสองขั้นตอน
วิธีดังกล่าวมีกลไกการคัดเลือกฟีเจอร์อยู่ภายในกระบวนการเรียนรู้ โดยมีผลการทดลองแสดงในตารางที่ 2 

 

ตารางท่ี 2 เปรียบเทียบประสิทธิภาพของขั้นตอนวิธีถดถอย 

ตัววัด 
Linear 

Regression 
Modelallfeature 

Linear 
Regression 
Modelselect 

Ridge 
Regression 

Lasso 
Regression 

𝐑𝟐 0.86 0.94 0.86 0.86 

MAE 0.43 0.31 0.43 0.43 

RMSE 0.58 0.50 0.58 0.58 

 
ผลการวัดประสิทธิภาพด้วยค่าอาร์ก าลังสอง พบว่าโมเดลที่ได้จากขั้นตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นพหุคูณที่ใช้ฟีเจอร์ที่

ผ่านขั้นตอนการคัดเลือกฟีเจอร์ (Modelselect) สามารถท านายราคาข้าวโพดได้ดีที่สุดโดยมีค่า R2 เท่ากับ 0.94 และมีความ
คลาดเคลื่อนน้อยที่สุดซ่ึงวัดจากค่า MAE และค่า RMSE มีค่าเป็น 0.31 และ 0.50 ตามล าดับ 

จากกราฟในภาพที่ 7 ซึ่งแสดงผลการท านายโดยใช้ขั้นตอนวิธีถดถอย 4 ขั้นตอนวิธี พบประเด็นที่น่าสนใจคือ 
ถึงแม้โมเดลที่ได้จากขั้นตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นพหุคูณที่ผ่านกลไกการคัดเลือกฟีเจอร์จะมีผลการท านายที่ใกล้เคียงค่าเฉลย
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มากกว่าวิธีอื่น แต่เมื่อขั้นตอนวิธีเรียนรู้ไปเรื่อยๆ พบว่าในเดือนสุดท้ายโมเดล Modelallfeature ขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์ 
และลาซโซ สามารถท านายค่าได้ใกล้เคียงกับค่าเฉลยเช่นกัน โดยสามารถพยากรณ์ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ที่แตกต่างจากค่า
เฉลยเพียง 0.02 บาทต่อกิโลกรัม ดังแสดงรายละเอียดในตารางที่ 3  

 
ภาพท่ี 7  กราฟแสดงการเปรียบเทียบค่าเฉลยและผลการท านายทั้ง 4 ขั้นตอนวิธี 

 

ตารางที่ 3 ผลการพยากรณ์ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ในเดือนสุดท้ายด้วยขั้นตอนวิธีถดถอยแบบต่างๆ เทียบกับผลเฉลยที่
ราคา 8.06 บาทต่อกิโลกรัม  

ราคาข้าวโพด 
เลี้ยงสัตว์ 

Linear Regression 
Modelallfeature 

Linear Regression 
Modelselect 

Ridge 
Regression 

Lasso 
Regression 

ค่าพยากรณจ์ากขั้นตอนวธิ ี
8.04 7.91 8.04 8.04 

แตกต่างจากค่าเฉลย 
(8.06 บาท/กก) 

0.02 0.14 0.02 0.02 

 
การทดลองที่ 2  
ผู้วิจัยได้ท าการแบ่งข้อมูลเพื่อทดสอบความถูกต้องของการพยากรณ์ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์จากขั้นตอนวิธี

ถดถอยด้วยค่าอาร์ก าลังสอง โดยท าการแบ่งข้อมูลฝึกเป็น 85%, 90%, 95% และ 99% ตามล าดับ ผลการทดลองพบว่า
โมเดล Modelselect เป็นโมเดลที่สามารถพยากรณ์ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ได้ดีที่สุด ดังแสดงในตารางที่ 4 และ ภาพที่ 8   
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ตารางท่ี 4 ค่าอาร์ก าลังสองของขั้นตอนวิธีถดถอยทีเ่รียนรู้จากจ านวนตัวอย่างในข้อมูลฝึกที่แตกต่างกัน 

ข้อมูลฝึก Linear 
Regression 

Modelallfeature 

Linear 
Regression 
Modelselect 

Ridge 
Regression 

Lasso 
Regression % 

จ านวน
ตัวอย่าง 

80 167 0.86 0.94 0.86 0.855 

85 177 0.92 0.94 0.94 0.92 

90 188 0.90 0.93 0.90 0.901 

95 198 0.90 0.93 0.90 0.901 

99 206 0.84 0.90 0.84 0.84 

 

 
ภาพที่ 8  กราฟเปรียบเทียบค่าอาร์ก าลังสองของขั้นตอนวิธีถดถอยที่ใช้ขนาดของข้อมูลฝึกที่แตกต่างกัน 

 

สรุปและอภิปรายผล 
การวิจัยครั้งนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อสร้างตัวแบบจากขั้นตอนวิธีถดถอยเพื่อพยากรณ์ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์  เป็น

การศึกษาข้อมูลจากข้อมูลที่มีการรวบรวมและสรุปทั้งประเทศเป็นรายเดือน ระหว่างเดือนมกราคม ปี พ.ศ. 2545 ถึง 
พฤษภาคม ปี พ.ศ.  2562 ประกอบด้วยข้อมูลราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์และมันส าปะหลังโรงงาน ปริมาณที่ผลิตได้ เนื้อที่
เพาะปลูก เนื้อที่เพาะปลูกมันส าปะหลังโรงงานรายปี ปริมาณและมูลค่าการน าเข้าส่งออกของข้าวโพดเลี้ยงสัตว์และมัน
ส าปะหลังโรงงาน ข้อมูลปริมาณน ้าฝนในพื้นที่ปลูกเป็นต้น โดยมีตัวแปรท านายคือราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ และมีฟีเจอร์
จ านวน 46 ฟีเจอร์ ข้อมูลมีจ านวน 209 เดือนหรือตัวอย่าง โดยมีเป้าหมายของการวิจัยคือการวิเคราะห์ความสัมพันธ์ของ
ฟีเจอรแ์ละการเลือกขั้นตอนวิธีถดถอยหรือตัวแบบที่เหมาะสมกับข้อมูลชุดนี้ซึ่งมีคุณลักษณะเป็นข้อมูลเชิงปริมาณ ตัวแปร
ท านายและฟีเจอร์ที่มีความสัมพันธ์กันแบบเชิงเส้นตรง จึงเลือกใช้ขั้นตอนวิธี ถดถอยเชิงเส้นพหุคูณ จ านวน 2 ตัวแบบคือ 
ตัวแบบที่สร้างจากทุกฟีเจอร์ (Modelallfeature) และตัวแบบที่สร้างจากการคัดเลือกฟีเจอร์ (Modelselect) และใช้ขั้นตอน

0.78

0.8

0.82

0.84

0.86

0.88

0.9

0.92

0.94

0.96

80% 85% 90% 95% 99%

R-
Sq

ua
re

สัดส่วนจ ำนวนตวัอย่ำงในข้อมูลฝึกเทียบกบัข้อมูลทั้งหมด (%)

Linear (AllFeature) Linear (Select) Ridge Lasso
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วิธีการเรียนรูข้องเครื่องคือขั้นตอนวิธีถดถอยแบบริดจ์ และขั้นตอนวิธีถดถอยลาซโซ เพื่อค้นหาขั้นตอนวิธีที่สามารถท านาย
ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ได้อย่างมีประสิทธิภาพที่สุด 

ผลการวิเคราะห์เพื่อหาความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปรทั้งหมดพบว่า ข้อมูลมีความสัมพันธ์กันที่มีค่าระดับความ
น่าเชื่อถือทางสถิติระหว่าง 0.75 ถึง 1 มีดังนี้ ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์กับราคาขายข้าวโพดตลาดล่วงหน้า (ชิคาโก้) (0.854) 
ราคาข้าวโพดเลี้ยงสัตว์กับราคามันส าปะหลังโรงงานมีค่าเป็น (0.813) มูลค่าการส่งออกแป้งมันส าปะหลังพื้นที่เพาะปลูก
มันส าปะหลังมีค่าเป็น 0.812 ปริมาณการส่งออกแป้งมันส าปะหลังกับพื้นที่เพาะปลูกมันส าปะหลังมีค่าเป็น 0.78 และ 
มูลค่าการน าเข้าแป้งมันส าปะหลังดัดแปรกับพื้นที่เพาะปลูกมันส าปะหลังมีค่าเป็น 0.775 อีกทั้งยังพบว่าข้อมูลที่มี
ความสัมพันธ์กันแบบผกผันที่มีค่าน้อยกว่า -5 คือ พื้นที่เพาะปลูกข้าวโพดกับปริมาณการส่งออกสาคูมีค่าเป็น -0.652 และ
ปริมาณน ้าฝนเฉลี่ยต่อพื้นที่ปลูกมันส าปะหลังกับปริมาณผลผลิตมันส าปะหลังที่เก็บเกี่ยวได้มีค่าเป็น -0.653 

ผลการทดลองพบว่าการสร้างฟีเจอร์ใหม่ ได้แก่ 𝐶𝑎𝑠𝐶ℎ𝑔  และ 𝑀𝑎𝑖𝐶ℎ𝑔𝑛 พบว่าเป็นฟีเจอร์ที่มีผลต่อการ
พยากรณ์ราคาขายข้าวโพดเลี้ยงสัตว์เนื่องจากถูกเลือกโดยขั้นตอน StepAIC เพื่อสร้างโมเดล (Modelselect) ซึ่งเป็นโมเดลที่
มีประสิทธิภาพสูงสุด จากการทดสอบค่า P-value ที่ได้พบว่า 𝑀𝑎𝑖𝐶ℎ𝑔4 มีค่าเป็น < 2e-16 ส่วน 𝐶𝑎𝑠𝐶ℎ𝑔 มีค่าเป็น 
0.021 และ 𝑀𝑎𝑖𝐶ℎ𝑔1 มีค่าเป็น 0.087   

ผู้วิจัยพบว่าการพยากรณ์ราคาข้าวโพดด้วยขั้นตอนวิธีถดถอยเชิงเส้นพหุคูณจากชุดข้อมูลที่มีฟีเจอร์ที่เกี่ยวข้อง
กับสินค้าเกษตรในรูปวัตถุดิบและสินค้าแปรรูปที่ทดแทนกันได้ จะสามารถสะท้อนอุปสงค์และอุปทานของข้าวโพดเลี้ยง
สัตว์ จึงท าให้สามารถสร้างตัวแบบที่สามารถพยากรณ์ราคาข้าวโพดได้ใกล้เคียงกับค่าเฉลยได้ ซึ่งเป็นไปตามข้อเสนอแนะ
ของงานวิจัย [1]  ที่ได้ให้ความเห็นว่าการพยากรณ์ราคาควรน าปัจจัยที่เกี่ยวข้องกับปริมาณความต้องการใช้วัตถุดิบมา
สร้างเป็นฟีเจอร์ในชุดข้อมูล  

อย่างไรก็ตามชุดข้อมูลที่ใช้ศึกษาวิจัยนี้ยังขาดข้อมูลเกี่ยวกับต้นทุนการผลิตเช่น ค่าแรงงาน ค่าเชื้อเพลิง รวมถึง
ข้อมูลด้านความต้องการข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ ซึ่งจ าเป็นต้องมีข้อมูลเกี่ยวกับปริมาณการเลี้ยงปศุสัตว์และการประมงที่เป็นสัตว์
เศรษฐกิจ การส่งออกอาหารสัตว์เป็นต้น รวมถึงอัตราแลกเปลี่ยนเงินสกุลบาทและสกุลดอลลาร์ที่อาจส่งผลกระทบต่อ
ราคาและปริมาณการน าเข้าส่งออกสินค้าและผลิตภัณฑ์ข้าวโพดเลี้ยงสัตว์ได้ ดังนั้นจึงควรน าข้อมูลต่างๆ เหล่านี้มา
พิจารณาร่วมเพ่ือให้ข้อมูลส าหรับการศึกษาครั้งต่อไปมีความสมบูรณ์มากยิ่งขึ้น  
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