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บทคัดย่อ 
การวิจัยครั้งน้ีมีวัตถุประสงค์เพื่อ 1) พัฒนาประสิทธิภาพตัวแบบค้นหาเชิงความหมายจากเทคนิค 

Doc2Vec 2) พัฒนาระบบการค้นหาเพลงจากเสียงร้องด้วยตัวแบบการค้นหาเชิงความหมายจากเทคนิค Doc2Vec 
ส าหรับข้อมูลที่ใช้ในการศึกษาวิจัยคือ เน้ือเพลงภาษาไทยประเภทเพลงลูกทุ่งจ านวน 1,500 เพลง ในการพัฒนา
ประสิทธิภาพของตัวแบบ ผู้วิจัยได้ท าการค้นหาค่าไฮเปอร์พารามิเตอร์ที่เหมาะสมเพื่อเพิ่มประสิทธิภาพของตัวแบบ 
การค้นหาขนาดของค าสอบถามที่มีความเหมาะสม และส่งผลต่อความแม่นย าในการค้นหาของตัวแบบ ตลอดจนการ
น าตัวแบบที่ผ่านการพัฒนาประสิทธิภาพไปพัฒนาระบบต้นแบบเพื่อใช้ส าหรับสืบค้นเพลงด้วยเสียงร้อง 

ผลการวิจัยพบว่า 1) ผลการพัฒนาประสิทธิภาพตัวแบบค้นหาเชิงความหมายจากเทคนิค Doc2Vec  
พบว่า ท าให้ทราบขนาดของค าสอบถามที่ส่งผลต่อประสิทธิภาพการค้นหาของตัวแบบอยู่ที่ขนาดความยาวมากกว่า
ร้อยละ 30 ของเน้ือเพลงต้นฉบับที่ต้องการสืบค้น และขนาดของเวกเตอร์ หรือมิติข้อมูลที่มีความเหมาะสมต่อการ
น ามาสร้างตัวแบบจากชุดข้อมูลเน้ือเพลงลูกทุ่งอยู่ที่ขนาดเท่ากับ 200 และการคงค าหยุดไว้เน้ือเพลงจะส่งผล      
ต่อประสิทธิภาพในการสืบค้นของตัวแบบสูงกว่าการก าจัดค าหยุดออกไป 2) ผลการพัฒนาระบบการค้นหาเพลงจาก
เสียงร้องด้วยตัวแบบการค้นหาเชิงความหมายจากเทคนิค Doc2Vec พบว่าผู้สืบค้นสามารถค้นหาเพลงด้วยการป้อน
เสียงร้องผ่านไมโครโฟน โดยเสียงร้องจะถูกแปลงให้เป็นข้อความด้วย Web Speech API น าไปผ่านกระบวนการตัด
ค าภาษาไทย และสร้างค าสอบถามเพื่อสืบค้นกับตัวแบบที่ถูกพัฒนาประสิทธิภาพให้เหมาะสม โดยจากการทดสอบ
ซ่ึงท าให้ผู้ใช้ทราบถึงความเหมาะสมว่าต้องร้องเน้ือเพลงด้วยความยาวเท่าใดที่จะท าให้สามารถสืบค้นบทเพลงตามที่
ต้องการได้ โดยค าสอบถามน้ันไม่จ าเป็นต้องมีความถูกต้องตามเน้ือของเพลงต้นฉบับ 
 

ค าส าคัญ: การค้นคืนสารสนเทศ, ประมวลผลภาษาธรรมชาติ, ตัวแบบค้นหา, Doc2Vec 
 

Abstract 
This research aims to 1) improve the efficiency of meaningful search subjects from doc2Vec 

techniques and 2) develop a system for searching for songs from vocals with meaningful search 
models from Doc2Vec techniques. The data used in the research were Thai lyrics. Research 
methods consist of data collection, management of Thai lyrics data by natural language processing 
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methods, and Doc2Vec query model creation. Adjusting the appropriate parameters to enhance 
the performance of the model Finding the magnitude of the inference vector that is appropriate 
and results to the search accuracy of the model. Using an optimized model to develop a prototype 
system for vocal song search. 

The findings were as follows: 1) A study to improve the model efficiency found that the 
size of the questionnaires affecting the search efficiency of the model was 30 percent of the length 
of the original lyrics to be searched. The size of the vector suitable for modeling in the Thai Folk 
lyrics dataset is 200. It was found that retaining the stop word in the lyrics resulted in higher 
efficiency in information retrieval information than eliminating the stop word. 2) From the 
development of the Doc2Vec song meaning search system for vocal songs. It was found that 
searchers were able to find songs by inserting vocals through the microphone. The vocals are 
converted to text with the Web Speech API through the Thai word segmentation process. and 
create a questionnaire to query with an optimized format. Through testing, we know the 
appropriate length of the lyrics for the search to get accurate results.  
 

Keywords: Information retrieval, Natural language processing, Search model, Doc2Vec 

  
บทน า 

ในศตวรรษที่ 21 น้ีระบบการสั่งงานด้วยเสียงพูดในคอมพิวเตอร์ อุปกรณ์สมาร์ทโฟน หรืออุปกรณ์แทบเล็ต        
ได้ถูกพัฒนาการท างานให้มีประสิทธิภาพสูงยิ่งขึ้น ผู้ใช้งานสามารถท ากิจกรรมต่าง ๆ  ด้วยสมาร์ทโฟนผ่านเสียงพูด        
ได้อย่างรวดเร็ว ความก้าวหน้าของเทคโนโลยีการสั่งงานด้วยเสียงน้ี ส่งผลต่อพฤติกรรมในการสืบค้นข้อมูล            
ของผู้ใช้สมาร์ทโฟนด้วยเช่นกัน โดยจากเดิมที่ต้องพิมพ์ค าส าคัญ กลายเป็นการพูดค า วลี หรือประโยคที่ต้องการ  
ท าการสืบค้นเข้ามาแทน แต่อย่างไรก็ตามอุปสรรคส าคัญในการสืบค้นข้อมูลด้วยเสียงของผู้ใช้งาน คือการที่ผู้ใช้ต้อง
ท าการพูดประโยคต่อเน่ืองขนาดยาวให้สอดคล้องกับสิ่งที่ต้องการสืบค้น บางครั้งอาจพูดผิดบางค าในประโยคทั้งหมด 
หรือการประมวลที่ผิดพลาดจากโปรแกรมรับค าสั่งเสียงที่เราพบเจอได้อยู่เสมอ ในการศึกษาวิจัยทางด้านการค้นคืน
สารสนเทศ (Information Retrieval) ปัจจุบันนิยมน าแบบจ าลองปริภูมิเวกเตอร์ (Vector Space Model) มาใช้
ส าหรับการสร้างตัวแบบสืบค้น ซ่ึงจะท าการแปลงเอกสารให้อยู่ในรูปแบบของเมทริกซ์ และค าสอบถาม (Queries) 
ที่ใช้สืบค้นจะถูกเขียนให้อยู่ในรูปของเวกเตอร์ที่สอดคล้องกับเมทริกซ์เอกสาร [1] ข้อดีของวิธีน้ี ท าให้สามารถสืบค้น
เอกสารที่มีความคล้ายคลึงกับค าสอบถามได้ โดยที่ค าสอบถามน้ันไม่จ าเป็นต้องเก่ียวข้องกับเอกสารน้ันทั้งหมด แต่
อย่างไรก็ตาม การจัดการค าในเอกสารเพื่อน ามาสร้างเมทริกซ์ด้วยเทคนิคถุงค า (Bag-of-Words) ซ่ึงให้ความสนใจ
เพียงความถี่ของค าที่ปรากฏในเอกสาร แต่ไม่ได้ให้ความส าคัญกับล าดับ และบริบทแวดล้อมของค าภายในเอกสาร
น้ัน ๆ ซ่ึงจะท าให้สูญเสียความหมายภายในเอกสารไป และท าให้ยากต่อการใช้ส าหรับการค้นหา หรือจ าแนกเอกสาร
ในกลุ่มที่คล้ายคลึง หรือมีความใกล้ชิดกันมาก ๆ  
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Paragraph Vector หรือ Doc2Vec [5] เป็นเทคนิคส าหรับสร้างเวกเตอร์คุณลักษณะ (Feature Vector)     
ด้วยการแปลงค า (Word) ให้เป็นตัวเลข (Numerical) ที่อยู่ในรูปของเวกเตอร์ ซ่ึงขยายการเรียนรู้การแทนค่า
ค าศัพท์ด้วยเวกเตอร์ จากระดับของค าไปสู่ระดับประโยค และระดับเอกสาร ด้วยการคงล าดับของค า ตลอดจน
เรียนรู้บริบทแวดล้อมของค าภายในเอกสาร ท าให้เวกเตอร์ที่เกิดขึ้นยังคงความหมายของเอกสารเดิมไว้ ปัจจุบันน้ี 
Doc2Vec เป็นเทคนิคที่ถูกน ามาใช้ในการสร้างตัวแบบการค้นหาเชิงความหมาย และสามารถจ าแนกเอกสารด้วย
การวัดความคล้ายเชิงมุม (Cosine Similarity) ได้อย่างมีประสิทธิภาพ [6] [7] [8] 

งานวิจัยน้ีน าเสนอการเพิ่มประสิทธิภาพของตัวแบบที่ถูกสร้างด้วยเทคนิค Doc2Vec ที่มีความเหมาะสม
กับชุดข้อมูล โดยผู้วิจัยน าเทคนิค Doc2Vec มาประมวลผลร่วมกับชุดข้อมูลเน้ือเพลงลูกทุ่งภาษาไทย จ านวน 1,500 
บทเพลง สาเหตุเน่ืองจากเป็นชุดข้อมูลที่เม่ือแปลงเป็นเวกเตอร์แล้วจะมีความคล้ายคลึง และใกล้ชิดกันเป็นอย่างมาก 
ซ่ึงท าให้ยากต่อการจ าแนกความแตกต่างของเอกสารภายในตัวแบบได้ จากน้ันผู้วิจัยได้น าเสนอแนวทางพัฒนา
ประสิทธิภาพของตัวแบบ ภายใต้ปัญหาการวิจัย คือ 1) ชุดข้อมูลที่น ามาสอนตัวแบบเม่ือก าจัดค าหยุดออกไปท าให้
บริบทของค าและความหมายเปลี่ยนแปลงไปจะส่งผลต่อประสิทธิภาพของตัวแบบหรือไม่ 2 ) การสร้างตัวแบบ    
ด้วยขนาดของเวกเตอร์ หรือมิติของข้อมูลที่แตกต่างกัน จะส่งผลต่อประสิทธิภาพของตัวแบบหรือไม่ 3) ค าสอบถาม
ควรมีขนาดเท่าใดที่จะท าให้ตัวแบบสามารถท างานด้วยประสิทธิภาพที่เหมาะสม และท าการทดลองเพื่อตอบปัญหา
การวิจัยดังกล่าวเพื่อให้ได้ตัวแบบที่มีประสิทธิภาพที่เหมาะสมในการน าไปใช้งานในการประยุ กต์สร้างโปรแกรม
ส าหรับสืบค้นเพลงด้วยเสียงร้องต่อไป 
 
1. วัตถุประสงค์การวิจัย 

1.1 เพื่อพัฒนาประสิทธิภาพตัวแบบการค้นหาเชิงความหมายจากเทคนิค Doc2Vec 
1.2 เพื่อพัฒนาระบบการค้นหาเพลงจากเสียงร้องด้วยตัวแบบการค้นหาเชิงความหมายจากเทคนิค 

Doc2Vec 
 
2. เอกสารและงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 

2.1 Word Embedding 
Word Embedding [3] คือการสร้างเวกเตอร์คุณลักษณะ จากค าซ่ึงเป็นการแปลงชุดของค าให้เป็นตัวเลข    

ที่ไม่ซ้ ากันโดยการค านวนความน่าจะเป็นของค า และบริบทภายในประโยค ซ่ึงน าเสนอในรูปของเวกเตอร์ จุดเด่น
ของเวกเตอร์คุณลักษณะที่ได้จาก Word Embedding น้ัน คือสามารถน าไปค านวนความคล้ายคลึงกับค าอ่ืน ๆ    
ในบริบทของค าที่แตกต่างกันได้ ปัจจุบันได้มีการพัฒนาตัวแบบจ าลองส าหรับการท า Word Embedding ออกมา 
ให้ใช้งานอย่างสะดวก เช่น Word2Vec และ Glove โดยงานวิจัยน้ีผู้วิจัยให้ความสนใจแบบจ าลอง Word2Vec  

Word2Vec [4] ถูกเผยแพร่ในปี 2013 โดย ซ่ึงใช้วิธีการโครงข่ายประสาทเทียมเพื่อเรียนรู้การเชื่อมโยงค า
จากคลังข้อความขนาดใหญ่ เม่ือได้รับการฝึกอบรมแล้ว โมเดลดังกล่าวสามารถตรวจจับค าที่มีความหมายเหมือนกัน 
แนะน าค าเพิ่มเติมส าหรับประโยคบางส่วน หรือระบุระดับของความคล้ายคลึ งกัน ทางความหมายระหว่างค าที่ถูก
แทนด้วยเวกเตอร์ด้วยเทคนิคการวัดค่าความคล้ายเชิงมุม (Cosine Similarity) และ Word2Vec ส่วนมากจะถูก
น าไปใช้กับงานทางด้าน Language Modeling ซ่ึงเป็นแบบจ าลองที่ใช้ในการท านายค าถัดไปของประโยคว่าควรจะ
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เป็นค าใดโดยอาศัยหลักการของ Continuous Bag of Words (CBOW) เพื่อการใช้ค าหลาย ๆ  ค าที่อยู่ต่อเน่ืองกัน
ส าหรับการท านายค าที่อยู่ถัดไป และใช้หลักการ Continuous Skip-Gram ส าหรับการใช้ค าหน่ึงค าในการท านายค า
อ่ืน ๆ ที่มีโอกาสเป็นค าถัดไปต่อจากค าปัจจุบัน [6] 

2.2 Doc2Vec 
Paragraph Vector หรือ Doc2Vec ถูกน าเสนอโดย [5] ซ่ึงเป็นส่วนขยายอย่างง่ายของ Word2Vec   

เพื่อขยายการเรียนรู้ของ Word Embeddings จากระดับของค าไปสู่ระดับประโยค และระดับเอกสาร ซ่ึงเป็นการ
เปลี่ยนจากการเข้ารหัสค า เป็นการเข้ารหัสข้อความหรือเอกสารทั้งหมด ให้อยู่ในรูปเวกเตอร์คุณลักษณะ           
โดย Doc2Vec ท างานด้วยหลักการเดียวกับ Word2Vec ในการเข้ารหัสข้อมูลเพื่อสร้างเวกเตอร์คุณลักษณะ แต่ได้
ท าการเพิ่ม Paragraph ID เข้ามาในกระบวนการสร้าง โดย Paragraph ID ถูกสร้างมาจากตัวเอกสาร และท าให้มี
เลขเฉพาะตัวในการน าไปใช้วิเคราะห์ จุดเด่นของ Doc2Vec คือความสามารถในการแก้ปัญหาในด้านการจ ากัด
จ านวนคุณลักษณะที่ใช้ส าหรับการเรียนรู้ของแบบจ าลอง ดังเช่น Bag-of-Word และ TF-IDF ที่จะต้องก าหนด
จ านวนค าศัพท์ที่จะน ามาสร้างเวกเตอร์คุณลักษณะ โดย Doc2Vec น้ีประสบณ์ความส าเร็จอย่างมากในการน าไป
ประยุกต์ใช้งานทางด้าน การหาความคล้ายคลึงของเอกสาร การจ าแนกประเภทของเอกสาร และการประยุกต์       
เพื่อใช้งานด้านเครื่องจักรแปลภาษา 

2.3 งานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
Le และ Mikolov [5] น าเสนอเทคนิค Paragraph Vector หรือ Doc2Vec ซ่ึงเป็นอัลกอริทึมการเรียนรู้

แบบไม่มีผู้สอนซ่ึงใช้เพื่อการเรียนรู้การแทนค่าเวกเตอร์ส าหรับข้อความที่มีความยาวผันแปรได้  เช่น ประโยค       
และเอกสาร การแทนเอกสารด้วยเวกเตอร์น้ัน ท าให้เกิดการเรียนรู้ที่สามารถใช้ส าหรับการท านายค าจากบริบท
แวดล้อมได้ การบ่งชี้ถึงประสิทธิภาพของ Doc2Vec ผู้วิจัยทั้งสองได้ท าการทดลองเก่ียวกับการจ าแนกข้อความจาก
การทดลองแสดงให้เห็นว่า Doc2Vec มีประสิทธิภาพในการจับความหมายของเอกสารด้วยการเรียนรู้ของเครื่อง   
ซ่ึงเป็นการลบข้อเสียของโมเดลการท างานแบบถุงค า (Bag-of-Word) 

Andrew และคณะ [6] ได้ท าการทดสอบเพื่อวัดประสิทธิภาพของ Doc2Vec ด้วยการเปรียบเทียบกับ
วิธีการจ าแนกเอกสารแบบอ่ืน คือ Latent Dirichlet Allocation (LDA) และ Bag-of-Word (BOW) รู้โดยใช้ชุด
ข้อมูลจาก Wikipedia และ arXiv ส าหรับการสอนตั วแบบให้ เรี ยนรู้  ผลการทดสอบบ่งชี้ ว่ า Doc2Vec                    
มีประสิทธิภาพสูงกว่าวิธีการที่น ามาเปรียบเทียบในด้านของการวัดค่าความคล้ายคลึงเชิงความหมายของเอกสาร 
และการทดสอบน้ียังบ่งชี้ว่า ขนาดเวกเตอร์ หรือขนาดมิติข้อมูลที่ใช้สร้างตัวแบบน้ันส่ งผลต่อประสิทธิภาพการ
ท างานของตัวแบบ โดยตัวแบบจะท างานได้อย่างมีประสิทธิภาพสูงที่สุดที่ขนาดของเวกเตอร์ค่าใดค่าหน่ึงที่มีความ
เหมาะสม นอกจากน้ีการทดลองของผู้วิจัยแสดงให้เห็นว่าเม่ือน าข้อมูลมากมิติจากเวกเตอร์มาน าเสนอด้วย  T-SNE 
ข้อมูลที่อยู่ในหมวดหมู่เดียวกันจะมีความสัมพันธ์กันและเกาะกลุ่มอยู่ด้วยกันอย่างใกล้ชิด นอกจากน้ี                Lau 
และ Baldwin [7] พบว่าการสอนตัวแบบ Doc2Vec จากไลบรารี Gensim ด้วย Pre-Trained Word Embedding 
ที่ถูกสอนด้วยคลังข้อมูล WIKI และ AP-NEWS สามารถเพิ่มประสิทธิภาพของ ตัวแบบที่ใช้ด าเนินงานปัจจุบันได้ 
ตลอดจนได้แนะน าการก าหนดค่าไฮเปอร์พารามิเตอร์ที่เหมาะสมและส่งผลต่อประสิทธิภาพของ Doc2Vec 

ส าหรับงานวิจัยด้านการประยุกต์ใช้งาน Word Embedding ประกอบด้วยงานวิจัยที่น า Word2Vec    มา
ใช้ในการแปลงชุดค าให้เป็นเวกเตอร์ที่สามารถบ่งชี้ความคล้ายเชิงความหมายระหว่างกันเพื่อเพิ่มความแม่นย า ของ
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ตัวแบบจ าแนกโดย บุษบงก์ คชินทรโรจน์ และคณะ [2] ใช้ Word2Vec เป็นหน่ึงในวิธีการแปลงค าให้เป็นเวกเตอร์
ก่อนน าไปสร้างตัวจ าแนกด้วยวิธี LDA, Kaothanthong และคณะ [8] สร้างตัวแบบเพื่อจ าแนกหัวข้อข่าวหลอกลวง
ภาษาไทย โดยสร้างเวกเตอร์คุณลักษณะจาก 2 วิธี คือ 1) เวกเตอร์คุณลักษณะที่เรียกกว่า Headline2Vec ซ่ึงได้ 
Concatenation Layer ซ่ึงเป็นชั้นสุดท้ายของโครงข่ายประสาทเทียมที่ ใช้ใน Word2Vec และ 2) เวกเตอร์
คุณลักษณะที่เกิดจากการค านวนด้วยวิธี TF-IDF จากน้ันน าเวกเตอร์คุณลักษณะจากวิธีทั้งสองมาสร้างตัวแบบ
จ าแนกด้วยอัลกอริทึม Support Vector Machine, naïve Bayes และ Multilayer Perceptron โดยผลการ
เปรียบเทียบพบกว่าเวกเตอร์คุณลักษณะ Headline2Vec สามารถน าไปสร้างตัวแบบที่มีประสิทธิภาพในการจ าแนก
ได้ดีกว่า TF-IDF ซ่ึงน าไปสู่ข้อสรุปของการทดลองว่า ความสัมพันธ์ระหว่างค าในเวกเตอร์คุณลักษณะมีผลต่อ
ประสิทธิภาพการท างานของตัวแบบจ าแนก นอกจากน้ีในการทดลองผู้วิจัยได้น าเสนอถึงการปรับค่าไฮเปอร์
พารามิเตอร์ที่เหมาะสมในการสร้างเวกเตอร์คุณลักษณะ ซ่ึงบ่งชี้ว่าจ านวนมิติข้อมูลหรือขนาดของเวกเตอร์ค่าใดค่า
หน่ึงที่มีความเหมาะสมจะส่งผลต่อประสิทธิภาพสูงสุดของตัวแบบ 

ส าหรับงานวิจัยที่น า Doc2Vec มาประยุกต์ใช้งานประกอบด้วย Alshammeria และคณะ [9] ได้น า 
Doc2Vec มาใช้ส าหรับวิเคราะห์ความคล้ายเชิงความหมายของเอกสารคัมภีร์กุรอานต้นฉบับ และฉบับแปลภาษา
อังกฤษ  Budiarto และคณะ [10] ใช้ Doc2Vec ร่วมกับอัลกอริทึมการจัดกลุ่มข้อมูลเพื่อสร้างตัวแบบส าหรับจัด
กลุ่มหัวข้อข่าวภาษาอินโดนีเซีย Patra และคณะ [11] พัฒนาระบบแนะน าเพลงภาษาฮินดี (Hindi) จากความคล้าย
ของเน้ือเพลง โดยใช้บทเพลงฮินดีจ านวน 31,171 เพลง ด้วยการรวบรวมจากเว็บไซต์ โดยได้ท าการทดสอบ
เปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบที่สร้างด้วย Doc2Vec และ Self-Organizing Feature Maps (SOFMs) โดยใน
ข้อสรุปการวิจัยผู้วิจัยได้สรุปผลว่าตัวแบบที่สร้างด้วย Doc2Vec มีประสิทธิภาพ ไม่สูงนักอาจเน่ืองมาจาก Doc2Vec 
ต้องการคลังข้อมูลขนาดใหญ่ในการสอนตัวแบบให้เรียนรู้ จ านวนเพลงภาษาฮินดีที่น ามาใช้สอนอาจมีปริมาณไม่
เพียงพอ และ Guli และ Tiwari [12] ได้พยายามน าเอาเทคนิค Doc2Vec เพื่อใช้ส าหรับการพัฒนาระบบแนะน า
เพลงด้วยเสียงพูดด้วยเช่นกันโดยคาดหวังว่าจะช่วยให้ผู้ใช้งานสามารถเข้าถึงเพลงที่ต้องการได้สะดวกยิ่งขึ้น 

  
วิธีด าเนินการวิจัย 

 

1. เครื่องมือการวิจัย 
ในกระบวนการพัฒนาประสิทธิภาพตัวแบบจากเทคนิค Doc2Vec เพื่อการประยุกต์ใช้ส าหรับการสืบค้น

เพลงด้วยเสียงร้อง ผู้วิจัยได้ใช้เครื่องมือต่าง ๆ ดังน้ีคือ 1) ภาษาไพธอน เวอร์ชั่น 3.7.6 ในการพัฒนาโปรแกรม      
2) ไลบรารี PythaiNLP เวอร์ชั่น 2.2.3 ส าหรับใช้ตัดค าภาษาไทย 3) ไลบรารี Pandas เวอร์ชั่น 1.0.1 ส าหรับจัดการ
และประมวลผลข้อมูล 4) คลาส Doc2Vec จากไลบรารี Gensim เวอร์ชั่น 3.8.3 ส าหรับใช้แปลงเอกสาร             
ให้เป็นเวกเตอร์คุณลักษณะ 5) คลาส TSNE จากไลบรารี scikit-learn เวอร์ชั่น 0.22.1 ซ่ึงใช้ส าหรับลดมิติข้อมูล
แบบไม่เชิงเส้น 6) Web Speech API ส าหรับการแปลงเสียงพูด หรือการร้องเพลงให้กลายเป็นข้อความภาษาไทย
เพื่อการสืบค้นข้อมูลเพลง 7) Django Web Framework เวอร์ชั่น 3.6.8 ส าหรับการพัฒนาโปรแกรมประยุกต์เพื่อ
การสืบค้นเพลงจากเสียงร้องในลักษณะของเว็บแอปพลิเคชัน 
2. กลุ่มเป้าหมาย 
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กลุ่มเป้าหมายในการทดสอบโปรแกรม และรับข้อมูลป้อนกลับจากการทดลองใช้งานโปรแกรมเพื่อน า
กลับไปพัฒนาโปรแกรมให้ดียิ่งขึ้น เป็นนักศึกษาชั้นปีที่ 4 สาขาวิทยาการคอมพิวเตอร์ มหาวิทยาลัยราชภัฏ         ศรี
สะเกษ จ านวน 20 คน ซ่ึงถูกเลือกแบบเจาะจง โดยเป็นนักศึกษาที่ลงทะเบียนเรียนในรายวิชาการสืบค้นข้ อมูล
สารสนเทศ ปีการศึกษา 1/2563  
 

3. ขั้นตอนการด าเนินการวิจัย 
3.1 การจัดเก็บและรวบรวมข้อมูล  
ในการน าเน้ือเพลงมาสร้างเป็นตัวแบบ ค าศัพท์ต่าง ๆ ที่อยู่ในเน้ือเพลงล้วนมีความหมายต่อการพิจารณา

เพื่อสร้างเป็นตัวแบบ เพื่อไม่ให้เกิดความแตกต่างของค าศัพท์ที่อยู่ในเน้ื อเพลงที่จะน ามาสร้างเป็นตัวแบบมาก
จนเกินไป ดังน้ันการทดลองในงานวิจัยน้ี ผู้วิจัยจึงได้พิจารณาเฉพาะบทเพลง “ลูกทุ่ง” มาให้ส าหรับการสร้างตัวแบบ 
เพราะค าศัพท์และวิธีการเรียบเรียงประโยคมีความใกล้เคียงและคล้ายคลึงกันในแต่ละบทเพลง และผู้วิจัย            
ได้ด าเนินการรวบรวมข้อมูลเน้ือเพลงภาษาไทย จากเว็บไซต์ youtube.com, sanook.com, kapook.com, 
joox.com โดยเน้ือเพลงลูกทุ่งที่ผู้วิจัยได้รวบรวมและใช้ส าหรับการศึกษาวิจัยครั้งน้ีมีจ านวนทั้งสิ้น 1,500 เพลง  
ซ่ึงเป็นเพลงที่ออกเผยแพร่อยู่ในช่วงปี ค.ศ. 2000 - 2021 

3.2 การเตรียมข้อมูลและสร้างตัวแบบสืบค้นเชิงความหมาย 
การเตรียมข้อมูลเน้ือเพลงภาษาไทยในงานวิจัยน้ี ผู้ วิจัยได้ใช้กระบวนการของการประมวลผล

ภาษาธรรมชาติส าหรับจัดเตรียมข้อมูล โดยสามารถน าเสนอการด าเนินงานออกเป็นขั้นตอนดังต่อไปน้ี  
ขั้นที่  1 กระบวนการตัดค าภาษาไทย  (Thai Words Segmentation) โดยใช้ไลบรารี PyThaiNLP       

ด้วยเทคนิคการตัดค าภาษาไทยแบบ Maximum Matching Algorithm 
ขั้นที่ 2 กระบวนการก าจัดค าหยุด (Stop Words Removal) ซ่ึงเป็นการก าจัดค าที่ไม่สื่อความหมายที่

ปรากฏอยู่ในเน้ือเพลงออกไป โดยผู้วิจัยใช้รายการค าหยุดจากไลบรารี PyThaiNLP จ านวน 1030 ค า เป็นตัว
เปรียบเทียบเพื่อคัดกรอง โดยผู้วิจัยได้ท าการจัดเตรียมข้อมูลออกเป็นทั้งหมด 2 ชุด คือ ชุดข้อมูลเน้ือเพลงที่ก าจัด 
ค าหยุดออกไป และชุดข้อมูลเน้ือเพลงที่ยังไม่มีการก าจัดค าหยุด 

ขั้นที่ 3 สร้างตัวแบบสืบค้นเชิงความหมายด้วยเทคนิค Doc2Vec จากไลบรารี Gensim โดยก าหนดค่า
ไฮเปอร์พารามิเตอร์ [7] ดังน้ี min_count=2 และ epochs=40 และส าหรับ vector_size เป็นการก าหนดมิติ
เวกเตอร์คุณลักษณะ (Dimensionality of The Feature Vectors) โดยผู้วิจัยต้องการทราบว่าความแตกต่างน้ี    
จะส่งผลต่อความแม่นย าในการสืบค้นของตัวแบบหรือไม่ ผู้วิจัยได้ท าการสร้างตัวแบบที่หลากหลายโดยก าหนดขนาด
ของ vector_size ที่แตกต่างกันตั้งแต่ 500, 400, 300, 200, 100 และ 50 

3.3 การหาขนาดที่เหมาะสมของข้อมูลป้อนเข้าเพื่อการค้นหา 
การค้นคืนสารสนเทศเพื่อค้นหาเอกสารที่ มีคล้ายคลึงกันน้ัน ประเด็นในเรื่องของ ขนาดข้อ มูล          

ป้อนเข้า (Input) ยังเป็นอีกปัญหาที่น่าสนใจในการพัฒนาประสิทธิภาพความแม่นย าของตัวแบบการสืบค้นอยู่เสมอ 
เช่น เม่ือผู้สืบค้นต้องค้นหาเพื่อให้ได้เอกสารที่ต้องการน้ัน ผู้สืบค้นจะต้องป้อนข้อมูลขนาดความยาวเท่าใด เพื่อให้ผล
ของการค้นหาน้ันออกมาแม่นย ามากที่สุด และส าหรับปัญหาของการวิจัยน้ีเป็นการค้นหาบทเพลงด้วยเสียงร้องน้ัน 
ผู้วิจัยต้องการทราบค าตอบว่า ผู้สืบค้นจะต้องท าการร้องเน้ือเพลงเป็นความยาวเท่าใดเพื่อให้การสืบค้นบทเพลง     
มีความแม่นย ามากที่สุด  
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ในการทดลองน้ีผู้วิจัยได้ออกแบบกระบวนการทดสอบความแม่นย าในการสืบค้นของตัวแบบด้วยการสุ่ม
เลือกบทเพลงขึ้นมาครั้งละ 100 บทเพลง จากรายการบทเพลงทั้งหมดที่ใช้ในการสอนตัวแบบ และท าการก าหนดค่า
สัดส่วนความยาวของค าสอบถามส าหรับสร้างเป็นเวกเตอร์อนุมาน (Inferred Vector) เพื่อการสืบค้น โดยก าหนด
ความยาวเป็นร้อยละ 50, 40, 30, 20, 19, 18, 17, 16, 15, 10, 7, 5 ของเน้ือเพลงต้นฉบับ ในการปรับค่าความยาว
ของเน้ือเพลงป้อนเข้าให้เหลือสัดส่วนของความยาวตามที่ก าหนด ผู้วิจัยได้ท าการสุ่มเลือกตัดเน้ือเพลงบางส่วน
ออกไป แต่ยังคงล าดับก่อน-หลังของค าภายในเน้ือเพลงไว้ เพื่อให้คงความหมายเดิมของเพลงให้มากที่สุด           
และน าเอาท่อนเพลงที่ประมวลผลแล้วไปท าการทดสอบความแม่นย าในการสืบค้นกับทุก ๆ ตัวแบบที่ถูกสร้างขึ้น
ด้วยมิติของข้อมูลที่แตกต่างกันต่อไป 

 
3.4 การวัดประสิทธิภาพตัวแบบ 
ในการวัดประสิทธิภาพการสืบค้นของของตัวแบบค้นหาเชิงความหมายจากเทคนิค Doc2Vec น้ีผู้วิจัยใช้      

ค่าความแม่นย า (Accuracy) ส าหรับการบ่งชี้ประสิทธิภาพของตัวแบบ โดยวิธีการค านวณค่าความแม่นย าที่ ใช้  
แสดงได้ดังต่อไปน้ี 

Accuracy % = 100 −  Error % 

โดยที่  

𝑅𝑒𝑙𝑎𝑡𝑖𝑣𝑒 𝑒𝑟𝑟𝑜𝑟 = |
𝑋𝑚𝑒𝑎 − 𝑋𝑡

𝑋𝑡
| 

 

เม่ือ  𝑋𝑚𝑒𝑎 คือ ค่าที่ได้จากการวัดจริง (Measure Value) 
  𝑋𝑡   คือ ค่าจริง (True Value) 
 
3.5 การพัฒนาโปรแกรมประยุกต์เพื่อการสืบค้นเพลงจากเสียงร้อง 
เม่ือผู้วิจัยท าการทดสอบเพื่อหาตัวแบบสืบค้นเชิงความหมายที่มีประสิทธิเหมาะสมที่สุดแล้ว จะท าการ  

น าแบบจ าลองน้ันไปใช้ส าหรับการพัฒนาโปรแกรมประยุกต์ต่อไป ส าหรับการรับเสียงพูดหรือการร้องจากผู้ใช้งาน
ผู้วิจัยใช้ Web Speech API เพื่อการประมวลผลเสียงพูดให้เป็นตัวอักษรภาษาไทย โดยการออกแบบและพัฒนา
โปรแกรมประยุกต์ดังกล่าวน้ี สามารถแสดงได้ดังภาพที่ 1 
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ภาพที่ 1 แสดงล าดับการท างานของโปรแกรมประยุกต์เพื่อการสืบค้นเพลงจากเสียงร้อง 

 
ผลการวิจัย 

1. ผลการพัฒนาประสิทธิภาพตัวแบบค้นหาเชิงความหมายจากเทคนิค Doc2Vec 
ผู้วิจัยได้ด าเนินการพัฒนาประสิทธิภาพของตัวแบบภายปัญหาของการวิจัยดังน้ี 1) ชุดข้อมูลที่น ามาสอน

ตัวแบบเม่ือก าจัดค าหยุดออกไปท าให้บริบทของค าและความหมายเปลี่ยนแปลงไปจะส่งผลต่อประสิทธิภาพของตัว
แบบหรือไม่ 2) การสร้างตัวแบบด้วยขนาดของเวกเตอร์ หรือมิติของข้อมูลที่แตกต่างกัน จะส่งผลต่อประสิทธิภาพ
ของตัวแบบหรือไม่ 3) ค าสอบถามควรมีขนาดเท่าใดที่จะท าให้ตัวแบบสามารถท างานด้วยประสิทธิภาพที่เหมาะสม 
การด าเนินงานเพื่อหาค าตอบของปัญหาการวิจัยน้ัน ผู้วิจัยได้จัดเตรียมข้อมูลเน้ือเพลงจ านวน 1,500 บทเพลงที่ผ่าน
กระบวนการตัดค าภาษาไทย โดยแบ่งออกเป็น 2 ชุด ประกอบด้วย ชุดข้อมูลต้นฉบับ และชุดข้อมูลที่ก าจัดค าหยุด
ออก จากน้ันน าข้อมูลทั้งสองชุดไปสร้างตัวแบบด้วยเทคนิค Doc2Vec และสร้างความหลากหลายของตัวแบบด้วย
การก าหนดขนาดของเวกเตอร์ที่แตกต่างกัน 

 โดยเวกเตอร์ซ่ึงเป็นตัวแทนของบทเพลงแต่ละเพลงซ่ึงได้จากเทคนิค Doc2Vec เป็นชุดข้อมูลที่มีจ านวน
มิติมาก (High Dimensional Data) และเพื่อแสดงให้เห็นถึงความสัมพันธ์ของเวกเตอร์เน้ือเพลงทั้ง 1,500 เพลง   
ในตัวแบบที่ถูกขึ้น ผู้วิจัยใช้ T-SNE (t-distribution Stochastic Neighbor Embedding) ซ่ึงเป็นเทคนิคที่ใช้ลดมิติ
ของข้อมูลที่มีจ านวนมิติมาก ให้สามารถแปลงเวกเตอร์เอกสารที่มีขนาดมิติข้อมูลเท่ากับ 200 ให้สามารถน าเสนอได้
ในระนาบ 2 มิติ โดยใช้แผนภาพการกระจาย (Scatter Plot) ดังภาพที่ 2 
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ภาพที่ 2 แผนภาพการกระจายแสดงความสัมพันธ์ของเน้ือเพลงภายในตัวแบบ 
 

จากภาพที่ 2 แสดงให้เห็นว่าลักษณะความสัมพันธ์ของเน้ือเพลงจ านวน 1,500 เพลงที่น ามาใช้สร้าง
โมเดล เน้ือเพลงมีความคล้ายคลึงกัน โดยข้อมูลมีการเกาะกลุ่มกันอย่างใกล้ชิดเน่ืองจากเน้ือเพลงที่น ามาใช้ทดสอบ
ในการวิจัยน้ีอยู่ในกลุ่มเพลง “ลูกทุ่ง” เหมือนกัน เม่ือเปรียบเทียบการกระจายตัวของข้อมูล พบว่าชุดข้อมูลที่ยังคง
ค าหยุดไว้ในเน้ือเพลงจะมีความสัมพันธ์ใกล้ชิดกันมาก และมีการกระจายตัวของข้อมูลน้อยกว่าการการน าเอา      
ค าหยุดออกจากเน้ือเพลง 

จากน้ันผู้วิจัยได้ด าเนินการทดลองเพื่อตอบปัญหาการวิจัยที่ตั้งไว้ทั้ง 3 ประเด็น ซ่ึงจะท าให้สามารถ
ค้นพบตัวแบบที่มีประสิทธิภาพ และเหมาะสมต่อการน าไปใช้ในการพัฒนาโปรแกรมประยุกต์ที่ต้องการต่อไปได้    
ซ่ึงสามารถแสดงผลของการทดลองได้ดังภาพที่ 3  

 

 
ภาพที่ 3 ผลการทดลองเพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบ 

 

โดยจากภาพที่ 3 (a) แสดงความสัมพันธ์ระหว่างขนาดของค าสอบถาม และร้อยละของความแม่นย าใน
การสืบค้น กรณีที่ยังคงค าหยุดไว้ในเน้ือเพลง เม่ือพิจารณาขนาดของเวกเตอร์ที่ใช้สร้างตัวแบบตั้งแต่ 50 ถึง 500       
จะเห็นได้ว่าเม่ือเพิ่มขนาดร้อยละของค าสอบถามจะพบว่าความแม่นย าในการค้นหาของตัวแบบมีค่าสูงขึ้น โดยพบว่า
การใช้ขนาดของค าสอบถามที่ร้อยละ 30 ส่งผลให้ความแม่นย าในการค้นหามีค่ามากกว่าร้อยละ 95 ในทุก ๆ ตัว
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แบบที่มีขนาดเวกเตอร์ต่างกัน และหากพิจารณาถึงการเพิ่มขนาดร้อยละของค าสอบถามเป็น 40 – 50 พบว่าส่ง
ให้ผลประสิทธิภาพการค้นหาเพิ่มขึ้นเพียงเล็กน้อย และเม่ือพิจารณาถึงขนาดของเวกเตอร์ที่น ามาสร้างตัวแบบที่มี
ความเหมาะสมกับชุดข้อมูลเน้ือเพลงลูกทุ่งน้ี จะพบว่าช่วงของขนาดเวกเตอร์ที่มีความเหมาะสมในการใช้สร้างตัว
แบบอยู่ระหว่าง 200 – 500 และเม่ือพิจารณาจากค่าร้อยละของความแม่นย าพบว่า ตัวแบบที่สร้างโดยใช้ขนาด
เวกเตอร์เท่ากับ 200 ให้ค่าความแม่นย าในการค้นหาที่ร้อยละ 98.41, 98.86, 98.97 ที่ขนาดค าสอบถามร้อยละ  
30, 40 และ 50 ตามล าดับ ดังแสดงในตารางที่ 1 โดยชุดข้อมูล 1 หมายถึงชุด เน้ือเพลงที่คงค าหยุดไว้ และชุดข้อมูล 
2 หมายถึงเน้ือเพลงที่ก าจัดค าหยุดออกไป 

 

ตารางที่ 1 ผลการทดลองวัดประสิทธิภาพความแม่นย าของตัวแบบ 

Vector 
size 

ขนาดค าสอบถาม (%) 

16 17 18 19 20 30 40 50 
1 2 1 2 1 2 1 2 1 2 1 2 1 2 1 2 

500 88.21 81.27 89.75 82.97 91.50 85.54 93.11 88.10 93.88 88.73 98.56 96.89 99.05 98.59 99.23 99.12 

400 87.93 81.83 89.36 84.12 91.37 86.47 92.50 87.96 94.35 89.42 98.38 96.97 98.98 98.69 99.17 99.07 

300 88.03 82.84 90.22 84.50 91.85 86.63 93.06 87.99 94.28 89.64 98.35 97.11 98.91 98.81 99.10 99.18 

200 88.01 82.18 90.12 84.59 91.29 87.46 93.20 88.26 94.00 90.27 98.41 97.18 98.86 98.86 98.97 99.09 
100 85.59 82.13 88.00 83.99 89.69 86.32 91.18 88.00 92.87 89.69 98.04 97.02 99.06 98.63 99.20 98.96 

50 73.45 75.62 76.75 77.36 78.94 80.47 81.88 82.51 83.80 84.75 95.17 94.95 98.34 98.28 98.87 98.85 

 

จากตารางที่ 3 (b) แสดงความสัมพันธ์ระหว่างขนาดของค าสอบถาม และร้อยละของความแม่นย าในการ
สืบค้น กรณีที่ก าจัดค าหยุดออกจากเน้ือเพลง พบว่าแนวโน้มของประสิทธิของตัวแบบเป็นในทิศทางเดียวกับกรณีที่
ไม่ก าจัดค าหยุด การใช้ขนาดค าสอบถามที่ร้อยละ 30 ขึ้นไปส่งผลให้ความแม่นย าในการค้นหามีค่ามากกว่า        
ร้อยละ 95 เช่นกัน แต่มีค่าร้อยละของความแม่นย าน้อยกว่าการคงค าหยุดไว้ในเน้ือเพลงในทุก ๆ ตัวแบบที่มีขนาด
เวกเตอร์แตกต่างกัน 

 

2. ผลการพัฒนาระบบการค้นหาเพลงจากเสียงร้องด้วยตัวแบบการค้นหาเชิงความหมายจากเทคนิค Doc2Vec 
2.1 ผลการออกแบบองค์ประกอบของโปรแกรมประยุกต์เพื่อสืบค้นเพลงด้วยเสียงร้อง 
จากกระบวนการออกแบบระบบด้วยการเก็บข้อมูล และข้อคิดเห็นจากผู้ใช้งานพบว่า โปรแกรมประยุกต์

เพื่อการสืบค้นเพลงด้วยเสียงร้องที่มีความเหมาะสมต่อการใช้งานประกอบด้วย องค์ประกอบ 3 ส่วน ได้แก่            
1) ส่วนหัวของเว็บไซต์ 2) ส่วนรับข้อมูลป้อนเข้าจากผู้ใช้งานด้วยเสียงร้อง และ 3) ส่วนส าหรับการแสดงผลการ
สืบค้น ดังแสดงดังภาพที่ 4 

ค้นหาเพลงจากค าร้อง

Header

รายการค าท่ีน ามาจ าแนกเพลง

Header

Detail

รายการค าท่ีป้อนเข้ามา

เพลงท่ีคล้ายล าดับที่ 1 เพลงท่ีคล้ายล าดับที่ 2 เพลงท่ีคล้ายล าดับที่ 3 เพลงท่ีคล้ายล าดับที่ 4

 มค์โครโ นรับเสียง

ผลการค้นหา

ชื่อเพลง
คะแนนความเหมือน

เน้ือเพลง

ชื่อเพลง
คะแนนความเหมือน

เน้ือเพลง

ชื่อเพลง
คะแนนความเหมือน

เน้ือเพลง

ชื่อเพลง
คะแนนความเหมือน

เน้ือเพลง

 
ภาพที่ 4 องค์ประกอบหน้าจอของโปรแกรมสืบค้นเพลงด้วยเสียงร้อง 
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2.2 ผลการพัฒนาโปรแกรมประยุกต์เพื่อสืบค้นเพลงด้วยเสียงร้อง 
ผู้วิจัยท าการพัฒนาโปรแกรมประยุกต์เพื่อสืบค้นเพลงด้วยเสียงร้องในรูปแบบของเว็บแอปพลิเคชันตามที่

ได้ออกแบบไว้ ผู้วิจัยใช้ Web Speech API ท าหน้าเป็นไคลแอนต์ (Client) รับข้อมูลเสียงพูดและแปลงเป็นข้อความ
ภาษาไทย และส่งให้ระบบแบ็คเอ็น (Back-End) ด้วยระบบเว็บเซอร์วิส (Rest API Web Service) ซ่ึงผู้วิจัยพัฒนา
โดยใช้ Django และ Rest Framework เม่ือฝั่งแบ็คเอ็นได้รับข้อมูลที่เป็นข้อความภาษาไทย จะน าไปประมวล   
ด้วยการตัดค าภาษาไทย และท าการแปลงให้เป็นค าสอบถามที่อยู่ในรูปของเวกเตอร์และส่งให้ตัวแบบค้นหาบทเพลง
ที่มีเน้ือเพลงคล้ายกับค าสอบถามมากที่สุด และส่งค าตอบที่เป็นชื่อบทเพลงให้แก่ผู้สืบค้น โดยสามารถแสดงหน้าจอ
การท างานของโปรแกรมที่เป็นผลของการพัฒนาได้ดังภาพที่ 5 

 
ภาพที่ 5 หน้าจอการท างานของโปรแกรมสืบค้นเพลงด้วยเสียงร้อง 

 

หลังจากน าโปรแกรมสืบค้นเพลงด้วยเสียงร้องไปให้กลุ่มเป้าหมายจ านวน 20 คนได้ท าการทดลองใช้งาน 
และประเมินประสิทธิภาพการท างานของโปรแกรม ทั้งหมด 3 ด้าน ประกอบด้วย ด้านการใช้ประโยชน์ ด้านการใช้
งานโปรแกรม ด้านความถูกต้องในการท างาของโปรแกรมจากผลการประเมินพบว่า มีประสิทธิภาพโดยรวมอยู่ใน

ระดับมาก (x ̅=4.11, SD.=0.66) เม่ือพิจารณาเป็นรายด้านพบว่า ด้านการใช้ประโยชน์ของโปรแกรมมีประสิทธิภาพ

อยู่ในระดับมาก (x ̅=4.17, SD.=0.69) ด้านการใช้งานโปรแกรมมีประสิทธิภาพอยู่ในระดับมาก (x ̅=4.13, SD.=0.65) 

และด้านความถูกต้องในการท างานของโปรแกรมมีประสิทธิภาพอยู่ในระดับมาก (x ̅=3.98, SD.=0.65) 

 
อภิปรายผลการวิจัย 

1. การพัฒนาประสิทธิภาพของตัวแบบค้นหาเชิงความหมายจากเทคนิค Doc2Vec สามารถอภิปราย
ผลการวิจัยได้ดังน้ี จากกระบวนการศึกษาผู้วิจัยได้ใช้ T-SNE น าเสนอความสัมพันธ์ของข้อมูลหลังจากน าไปสร้าง 
เป็นเวกเตอร์คุณลักษณะ พบว่าข้อมูลมีความสัมพันธ์ และมีการเกาะกลุ่มกันอย่างหนาแน่น เน่ืองจากเป็นข้อมูลเพลง
ที่อยู่ในหมวดหมู่เดียวกัน การใช้ค า และการจัดวางบริบทแวดล้อมของค ามีความคล้ายคลึงกันเป็นอย่างมาก  ซ่ึง
สอดคล้องกับ Andrew และคณะ [6] ที่น าเสนอว่าข้อมูลในหมวดหมู่เดียวกันจะมีความใกล้ชิดกัน นอกจากน้ีผู้วิจัย
พิจารณาถึงการค้นหาค่าไฮเปอร์พารามิเตอร์ที่เหมาะสม โดยการทดสอบพบว่ามิติข้อมูล หรือขนาดเวกเตอร์  ที่ใช้
สร้างตัวแบบด้วย Doc2Vec ส าหรับชุดข้อมูลเพลงลูกทุ่งภาษาไทยมีขนาดอยู่ที่ 200 และถึงแม้ว่าจะเพิ่มขนาดของ
เวกเตอร์ให้มากขึ้น แต่ก็ไม่ส่งผลต่อประสิทธิภาพของตัวแบบให้สูงขึ้นแต่อย่างใด สอดคล้องกับการทดลองของ 
Andrew และคณะ [6] และ Kaothanthong และคณะ [8] ที่บ่งชี้ว่าประสิทธิภาพของตัวแบบ Doc2Vec จะสูงสุด
ที่ขนาดของเวกเตอร์ค่าใดค่าหน่ึง และผลการทดลองบ่งชี้ให้เห็นว่าตัวแบบที่ถูกสอนด้วยชุดข้อมูลที่ไม่ก าจัดค าหยุด                 
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มีประสิทธิภาพดีกว่าตัวแบบที่ถูกสอนด้วยชุดข้อมูลที่ก าจัดค าหยุดออกไป ซ่ึงแสดงให้เห็นกว่าการก าจัดค าหยุด
ออกไปน้ันท าให้บริบทของค า ตลอดจนความหมายของเอกสารเปลี่ยนแปลงไป ซ่ึงท าให้เทคนิค Doc2Vec           
ไม่สามารถเรียนรู้ความสัมพันธ์ระหว่างค าได้ดีเท่าที่ควร ผลการศึกษาน้ีสอดคล้องกับงานวิจัยของ Kaothanthong 
และคณะ [8] ว่าความสัมพันธ์ระหว่างค าในเวกเตอร์คุณลักษณะมีผลต่อการท างานของตัวแบบเป็นอย่างมาก     
และการทดสอบเพื่อหาขนาดค าสอบถามที่เหมาะสมในการน าไปสร้างเวกเตอร์อนุมานเพื่อส่งให้ตัวแบบค้นหาเพลง
ด้วยการวัดค่าความคล้ายเชิงมุมกับเวกเตอร์ในตัวแบบ ท าโดยการสุ่มเลือกตัดค าในค าสอบถามออกไป แต่ยังคง
ล าดับของค าเอาไว้ พบว่าขนาดค าสอบถามที่ร้อยละ 30 - 50 ของเน้ือเพลงทั้งหมด เป็นขนาดที่เหมาะสมที่สุดที่
ส่งผลให้ตัวแบบที่ถูกสร้างด้วยเวกเตอร์ขนาด 200 ท างานอย่างมีประสิทธิภาพ  

2. การพัฒนาระบบการค้นหาเพลงจากเสียงร้องด้วยตัวแบบการค้นหาเชิงความหมายจากเทคนิค 
Doc2Vec สามารถอภิปรายผลได้ดังน้ี จากผลการทดลองเพื่อพัฒนาประสิทธิภาพของตัวแบบฯ ท าให้ผู้วิจัยทราบว่า
ในการรับข้อมูลเสียงร้องจากผู้สืบค้นผ่านโปรแกรมประยุกต์น้ัน ผู้ใช้งานจะต้องร้องเน้ือเพลงไม่น้อยไปกว่าร้อยละ 
30 ของเพลงต้นฉบับ และไม่จ าเป็นต้องร้องถูกต้องในทุกค า ซ่ึงท าให้ผู้ใช้งานสามารถก าหนดได้ว่าเม่ือต้องการสืบค้น
เพลงที่ต้องการจะต้องท าการเน้ือเพลงเป็นความยาวเท่าใดเพื่อให้ผลของการสืบค้นมีความแม่นย า ซ่ึงสอดคล้องกับ
แนวคิดที่ Guli และ Tiwari [12] ได้น าเสนอในบทสรุปของการวิจัยว่าการท าให้กระบวนการค้นหาเพลงง่ายขึ้น หาก
ผู้ใช้งานสามารถท าเพียงแค่การพูดเน้ือร้องของเพลงที่พวกเขาต้องการ และแบบจ าลองที่ถูกพัฒนาไว้จะท าการเลือก
เพลงที่คล้ายกันขึ้นมาได้อย่างทันที เพื่อให้ผู้ใช้งานสามารถเข้าถึงเพลงที่ต้องการได้โดยไม่มีความยุ่งยาก 

 

ข้อเสนอแนะ 
ชุดข้อมูลที่ใช้ในการวิจัยครั้งน้ีผู้วิจัยเลือกใช้เน้ือเพลงประเภทเพลงลูกทุ่งเพียงอย่างเดียว ไม่ได้รวมเน้ือ

เพลงประเภทอ่ืนเข้ามาด้วย ท าให้ข้อมูลมีความสัมพันธ์กันสูงมากเน่ืองจากมีการใช้ค า และจัดวางบริบทแวดล้อม   
ค าใกล้เคียงกันซ่ึงพิจารณาจากประสิทธิภาพของตัวแบบที่มีค่าสูง แสดงว่าความสัมพันธ์ของเน้ือเพลงเหล่าน้ีอาจ
ส่งผลต่อการประสิทธิภาพของตัวแบบ ซ่ึงการท างานวิจัยต่อไปอาจเป็นการทดสอบว่าเม่ือใช้เน้ือเพลงที่มีความ
แตกต่างกันหลายกลุ่มประเภทมาใช้ส าหรับสอนตัวแบบ จะส่งผลต่อประสิทธิภาพของตัวแบบอย่างไร การใช้ค า
สอบถามที่มีความยาวไม่ต่ ากว่าร้อยละ 30 ของเน้ือร้องต้นฉบับเพื่อให้ได้การสืบค้นที่มีความถูกต้องน้ัน ส าหรับ
ผู้ใช้งานบางท่านอาจไม่อาจยังไม่สะดวกมากนัก ดังน้ันส าหรับการศึกษาวิจัยต่อไปอาจมุ่งประเด็นในเรื่องของการ
หาทางท าให้ตัวแบบท างานได้แม่นย ามากขึ้นโดยใช้ขนาดค าสอบถามที่สั้นลงกว่าเดิม 
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