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บทคัดย่อ 

การศึกษาครั ้งนี ้ เป็นการพัฒนาการแปลงสกุลเง ินยูโรเป็นสกุลเง ินไทยโดยใช้การประมวลผลภาพ                  
มีวัตถุประสงค์เพ่ือ การศึกษาพัฒนาโปรแกรมเพ่ือวัดประสิทธิภาพความแม่นยำและประเมินความพึงพอใจของผู้ใช้งาน
โปรแกรม กลุ่มเป้าหมาย คือ นักศึกษาและบุคลากรที่สนใจการแปลงสกุลเงินยูโร จำนวน 20 คน อุปกรณ์ที่ใช้ คือ       
1) โปรแกรมประมวลผลภาพเงินยูโร  2) เงินยูโร  3) โทรศัพท์มือถือที่จะใช้ถ่ายภาพ 4) แบบประเมินความพึงพอใจของผู้
ทดสอบของโปรแกรม 

ผลการวิจัยพบว่า การตรวจหาธนบัตรใช้วิธีการเรียนรู้แบบโครงข่ายประสาทเทียม โดยแบ่งเรียนรู้ข้อมูล
ต้นแบบของธนบัตรยูโรจากภาพถ่ายและทดสอบกับธนบัตรยูโรจากภาพถ่าย ได้ความถูกต้อง 75.8 % และใช้วิธีการแยก
ประเภทของเหรียญยูโรโดยการแยกตามขนาดของเส้นผ่าศูนย์กลางโดยวัดจากภาพถ่าย ได้ค่าถูกต้อง 91.2 % และการ
ประเมินความพึงพอใจของกลุ ่มเป้าหมายของโปรแกรมประมวลผลภาพโดยการแปลงเ ง ินยูโรจากภาพถ่าย                
ผลการประเมินโดยรวมอยู่ในเกณฑ์ ดี โดยค่าเฉลี่ยอยู่ที่ 3.1 - 4.2  และส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐานอยู่ที่ 0.57 – 0.73 

 
คำสำคัญ: ธนบัตร, เหรียญ, การแปลงค่าเงิน, การประมวลผลภาพ      

 
ABSTRACT 

 This study investigated the Development of Euro to Thai Baht Currency Conversion by 
Using Image Processing. It aimed at studying the development of the program to measure its 
efficiency and accuracy and also to evaluate the satisfaction of the program users. 20 students and 
staff who were interested in converting euros were the target group of this study. Research 
instruments were: 1) a euro image processor, 2) euros, 3) a mobile phone, and 4) a satisfaction 
assessment form for program testers. 
 The results showed that banknote detection using a neutral network learning method, 
whereby the prototype data of the euro banknote was ascertained from photographs and tested 
with the photo-taken euro banknotes, had an accuracy of 75.8%. The euro coin classification 
method divided coins by measuring their diameter from the photograph and had an accuracy of 
91.2%. In terms of the satisfaction of the target group who used the image processing program to 
convert euros from the photo, it was found that the evaluation result overall was at a good level 
with an average of 3.1-4.2 and Standard Deviation of 0.57-0.73. 
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บทนำ 

          การเดินทางไปต่างประเทศ ณ ปัจจุบันมากข้ึนกว่าเมื่อก่อน เน่ืองจากปัจจุบันเป็นยุคเศรษฐกิจนวัตกรรม ทำ
ให้เกิดการพัฒนาทั้งการเป็นอยู่ มีการเดินทางไปต่างประเทศมากขึ้น โดยมีประสบการณ์จากคนรู้จักที่ได้ไปเที่ยว
ต่างประเทศที่อยากจะเปรียบเทียบมูลค่าของเงินที่มีอยู่เป็นมูลค่าของเงินไทยเท่าไรโดยการบอกเล่าประสบการณ์
ความต้องการเล็กๆ ทำให้เกิดเป็นปัญหาที่อยากจะทดลองแก้ไข 
        ปัจจุบันเทคโนโลยีได้พัฒนาขึ้นมากจากแต่ก่อน ในปัจจุบันการทำบางอย่างไม่จำเป็นที่มนุษย์จะต้องเป็นคน
กระทำเองก็ได้ ยกตัวอย่าง การประมวลผลภาพ เช่นระบบการเช็คชื่อนักเรียกที่พบได้ในโรงเรียนบางแห่ง ที่แสดงให้เห็น
การเปลี่ยนแปลงในปัจจุบัน การคัดแยกวัสดุสิ่งของด้วยการประมวลผลภาพ ระบบ autopilot ของรถยนต์ที่ช่วยเรื่อง
การขับเคลื่อนอัตโนมัติโดยมีพื้นฐานของการประมวลผลภาพของเส้นถนนและวัตถุที่อยู่ข้างหน้า แสดงให้เห็นว่าเรา
สามารถลดข้ันตอนการกระทำบางอย่าง เพ่ือเพ่ิมความสะดวกให้กับผู้คนในยุคปัจจุบันได้อย่างมีประสิทธิภาพ 
         จึงได้มีแนวคิดที่จะศึกษาพัฒนาโปรแกรมการประมวลผลภาพเพ่ือประเมินค่าของเงินต่างประเทศ ณ เวลาน้ันกับ
ค่าเงินบาทในปัจจุบันโดยใช้ภาพถ่ายจากมือถือ โดยคาดหวังให้เป็นการศึกษาเพ่ือการพัฒนาต่อยอดให้อยู่ในรูปแบบของ
แอพพลิเคชั่นในอนาคต 
 
1.วัตถุประสงค์ของการวิจัย 

1. เพ่ือพัฒนาโปรแกรมในการแปลงเงินยูโรเป็นสกุลเงินไทย 
2. เพ่ือประเมินความพึงพอใจผู้ใช้งาน 
3. เพ่ือศึกษาผลลัพธ์การทดลองโปรแกรม 
 

2. เอกสารและงานวิจัยที่เก่ียวข้อง 
การประมวลผลภาพ [1] คือ เป็นการประยุกต์ใช้งานการประมวลผล สัญญาณ 2 มิติ เช่น ภาพน่ิง (ภาพถ่าย)

หรือภาพวีดิทัศน์ และยังรวมถึงสัญญาณ 2 มิติอื่น ๆ แนวความคิดและเทคนิค ในการประมวลผลสัญญาณ สำหรับ
สัญญาณ 1 มิติน้ัน สามารถปรับมาใช้กับภาพได้ไม่ยาก แต่นอกเหนือจากเทคนิคจากการประมวลผลสัญญาณ แล้ว การ
ประมวลผลภาพก็มีเทคนิคและแนวความคิดที่เฉพาะ (เช่น connectivity และ rotation invariance) จะมีความหมาย
กับสัญญาณ 2 มิติเท่าน้ัน แต่อย่างไรก็ตามเทคนิคบางอย่าง จากการประมวลผลสัญญาณใน 1 มิติ จะค่อนข้างซับซ้อน
เมื่อนำมาใช้กับ 2 มิติ  

โครงข่ายประสาทเทียม [2] คือ เป็นการฝึกสอนโครงข่ายด้วยโครงสร้างใบหน้าที่มีความซับซ้อน โดยทำการ
ปรับค่าน้ำหนักประสาทเพื่อให้ค่าความผิดพลาดกำลังสองเฉลี่ยมีค่าลดลง ความถูกต้องของโครงข่ายประสาทเทียม
ขึ้นกับตัวอย่างที่ทำการฝึกสอน จำนวนชั้นนิวรอน และจำนวนนิวรอนที่เหมาะสม ตัวอย่างเช่น Rowley, Baluja, & 
Kanade [3] ใช้โครงข่ายประสาทเทียมแบบแพร่กลับในการฝึกสอนข้อมูล ตัวอย่าง โดยทำการแบ่งข้อมูลออกเป็นภาพ
ตัวอย่างใบหน้าบุคคลและภาพที่ไม่ใช่ใบหน้าบุคคลอย่างละ 1,048 ภาพ และแบ่งชุดข้อมูลออกเป็น 15 ชุดข้อมูล รวม
ข้อมูลตัวอย่างทั้งหมดได้ 15,720 ภาพ ซึ่งการฝึกสอนที่มีจำนวนข้อมูลตัวอย่างที่ครอบคลุมและมากเพียงพอจะช่วยลด
ความผิดพลาดของระบบ 

Thresholding [4] เป็นการแยกแยะวัตถุจากฉากหลังโดยดูจาก Intensity ของพิกเซลเป็นหลัก ข้อดีของ
ของวิธีการนี้คือ มีขั้นตอนในการทำงานที่ง่าย ไม่ซับซ้อน ทำงานได้รวดเร็ว แต่ข้อเสียคือ ไม่สามารถใช้กับภาพที่มี
สัญญาณรบกวนมาก หรือภาพที่มีความสว่างไม่สม่ำเสมอกัน เทคนิคการทำขีดแบ่ง (Thresholding Techniques) เป็น
การพิจารณาว่า จุดภาพใดควรเป็นจุดขาวหรือจุดดำ ทำได้โดยการเปรียบเทียบระหว่างจุดภาพเริ่มต้นกับค่าคงที่ค่าหน่ึง 
เรียกว่าค่าขีดแบ่ง ซึ ่งเป็นค่าความเข้มแสงค่าหนึ่งที ่ใช้แยกแยะประเภทของจุดภาพ เทคนิคนี ้ใช้กันมากในกรณีที่
ข้อมูลภาพมีลักษณะแตกต่างกันระหว่างวัตถุและพื้นหลัง ในขั้นตอนนี้ทำการตัดพื้นหลังออกจากพื้นหน้า โดยใช้วิธี 
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Threshold ที่มีระดับความเข้มอยู่ระหว่างกลุ่มทั้งสองของ Histogram ซึ่งค่า Threshold ที่ได้จะอยู่ระหว่าง 0-255 
เท่านั้น Threshold จะถูกนำไปเพื่อเปรียบเทียบค่าของแต่ละพิกเซล หากค่า f (x, y) น้อยกว่า Threshold จุดพิกเซล
นั้นจะถูกปรับให้เป็นสีดำหรือส่วนของวัตถุ และหากค่า f (x, y) มากกว่าหรือเท่ากับ Threshold จุดพิกเซลนั้นจะถูก
ปรับให้เป็นสีขาวหรือส่วนของพ้ืนหลัง 
          นฤมล ปานล้ำเล ิศ [5] ศึกษาเร ื ่องการพัฒนาต้นแบบระบบและธนบัตรโดยใช้อิสโตแกรมแบบค่าเฉลี่ย             
มาประยุกต์การค้นคืนข้อมูลโดยใช้ภาพ มุ่งเน้นที่การใช้ภาพธนบัตร นอกจากมีข้อดีคือ สามารถรองรับนำเข้าข้อมูลภาพ
ธนบัตรแบบไม่จำกัดทิศทางตาม หลักการของวิธีการของฮิสโตแกรมแล้ว ยังเพ่ิมประสิทธิภาพให้ระบบโดยการใช้ฮิสโต
แกรม แบบค่าเฉลี่ย ที่ใช้คำนวณเพ่ือหาขอบเขตในการจำแนกธนบัตร เป็นการเพ่ิมความยืดหยุ่นให้กับ ระบบมากย่ิงข้ึน
เพื ่อรองรับธนบัตรที ่เก่าขาด หรือชำรุดเพียงเล็กน้อยได้ซึ่งเป็นการอำนวยความสะดวกให้กับผู ้ใช้งานมากยิ ่งข้ึน          
จากการศึกษาพบว่า การใช้ ฮิสโตรแกรม อ่านค่าธนบัตรที่สแกนน้ันจะได้ค่าของกราฟที่เสถียรและจำแนกชนิดได้แม่นยำ 
แต่มีข้อจำกัดคือ ต้องเป็นภาพสแกนจึงจะได้ค่าที่มั่นคงแม่นยำ 
            Patwardhan, et al. ได้ศึกษาระบบจดจำสกุลเงินด้วยการประมวลผลภาพ  โดยหลักการที่ใช้จะเป็น
เทคนิค Thresholding [4] โดยขั้นตอนการทำงานของโปรแกรมนี้จะเป็นการนำภาพที่ได้มาปรับขนาดด้วยฟังก์ชัน
ก่อนจะนำไปประมวลผลต่อ โดยสามารถเลือกที่จะนำภาพถ่ายหรือภาพสแกนมาฝึกสอนโมเดลเพื่อเพิ่มชนิดของ
ธนบัตรที่ยังไม่มีข้อมูล หรือจะเป็นการประมวลผลเพื่อระบุชนิดของธนบัตรที่ต้องการ จากการศึกษาพบว่า ระบบ
สามารถจำแนกธนบัตรได้ดี แต่จะมีปัญหาหลายอย่างที่เกิดจากแสงเงาของภาพ โดยระบบจะมีความแม่นยำกว่าถ้า
เป็นภาพที่สแกน 
 Abburu, et al. [7] ได้ศึกษาระบบจดจำสกุลเงินด้วยการประมวลผลภาพ โดยข้ันตอนที่ใช้จะเป็นการนำ
ธนบัตรไปสแกนและประมวลขนาดของธนบัตร สี จุดเด่น ด้วยเทคนิค Thresholding [4] ระบุค่าสีของธนบัตรชนิด
ต่าง ๆ จากนั้นก็จะทำการประมวลผลออกมาว่าคือ ธนบัตรประเทศใด มูลค่าเท่าไร ผลการศึกษาพบว่า ระบบ
สามารถประมวลผลได้อย่างแม่นยำ เน่ืองจากภาพที่ใช้น้ันมีความเสถียรของปริมาณเม็ดสี ค่าท่ีได้จะไม่มีความแกว่ง
มาก จึงทำให้การทำงานน้ันมีประสิทธิภาพ 
 จากงานวิจัยและเทคนิคที ่เกี่ยวข้องข้างต้น จึงได้มีความคิดที ่จะนำแนวคิดประยุกต์ใช้ โดยจะมีการ
ประมวลผลทั้งธนบัตรและเหรียญ โดยมีความคิดที่จะทำการปรับระบบให้มีความสะดวก รวดเร็ว มากข้ึน เพ่ือเป็น
แนวทางต่อไปในอนาคต 
 

วิธีดำเนินการวิจัย 
1. เคร่ืองมือการวิจัย 

1.1  โปรแกรมประมวลผลภาพและแปลงเป็นค่าเงินยูโร 
1.2  เงินยูโร (ธนบัตร, เหรียญ)  
1.3  โทรศัพท์มือถือที่สามารถถ่ายภาพน่ิงได้ 
1.4  แบบประเมินความพึงพอใจของผู้ทดสอบของโปรแกรม 

 
2. กลุ่มเป้าหมาย 
 นักศึกษาและบุคลากรในมหาวิทยาลัยที่สนใจการแปลงสกุลเงินยูโร จำนวน 20 คน 
 
3. ขั้นตอนการดำเนินงานวิจัย 

3.1 ลำดับการทำงาน 
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ภาพที ่1 ลำดับการทำงาน 
 

 3.2 ทฤษฎีในการวิเคราะห์ธนบัตร 
โครงข่ายประสาทเทียม (Neural Network) [2] ค ือ การใช้โครงข่ายประสาทเทียมที ่ออกแบบจำลอง         

การทำงานมาจากสมองของมนุษย์ โดยการทำงาน คือ การ input ข้อมูลที่เราสนใจเข้าไปแล้วทำการสอนว่า ค่าที่
ใส่เข้าไปคืออะไร โดยเทคนิคน้ีจะใช้ในการรู้จำชนิดของธนบัตร  

 

 
 

ภาพที ่2 การฝึกสอนโมเดลเพ่ือใช้ในการทำนายธนบัตร 
 

 ในภาพคือการนำภาพไปทำการฝึกสอนโมเดล โดยสร้างโฟลเดอร์ในการระบุคลาสของวัตถุว่าคือ  โดย       
การฝึกสอนโมเดลก็จะทำแบบนี้ไปทุก ๆ ชนิดของวัตถุที ่เราต้องการ เช่น ระบุคลาสของธนบัตร ห้า (Five),        
ส ิบ (Ten), ยี ่ส ิบ (Twenty), ห้าสิบ (Fifty), หนึ ่งร ้อย (Onehundred), สองร้อย (Twohundred), ห้าร ้อย 
(Fivehundred) 
 

3.3 วิเคราะห์ทฤษฎีของเหรียญ 
วัตถุที่เราสนใจที่จะแยกในครั้งน้ี จะใช้การแยกวงกลม โดยเทคนิคที่ใช้คือ Hough Circle โดยเทคนิคน้ีจะ

ทำการตรวจจับวงกลมภายในภาพ เพ่ือทำการสร้างเส้นวงกลมล้อมรอบวัตถุทรงกลมในภาพที่นำมาประมวลผล  
 
 

 
 

ภาพที ่3 การจำแนกรัศมีของวงกลมและจุดกึ่งกลาง 
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            การกำหนดระยะในการถ่ายภาพเพ่ือให้การระบุชนิดของเหรียญมีประสิทธิภาพจึงต้องทำการกำหนดระยะ
การถ่ายภาพ โดยความสูงของภาพถ่ายถูกกำหนดที่ 18 เซนติเมตร 
 

 
 

  ภาพที ่4 ภาพตัวอย่างระยะความสูงที่ 18 เซนติเมตร        
    

การวัดค่าระหว่างจุดกึ่งกลางโดยจากการที่เราใช้  Hough Circle  ในการจับวัตถุที่เราสนใจ หลังจากน้ันก็จะ
ได้ภาพที่มีการวาดวงกลมและมีจุดกึ่งกลางแล้วจะทำการหาเส้นผ่าศูนย์กลางของภาพวงกลมเพ่ือหาค่าของเส้นผ่าน
ศูนย์กลางที่ได้มีค่าเท่าไร         

 

 
 

ภาพที ่5 ภาพการวาดวงกลมและระบุมูลค่าของเหรียญ 
 

การกำหนดมูลค่าของวัตถุข้ันตอนนน้ีคือการ กำหนดมูลค่าของวัตถุด้วยการเขียนเงื่อนไข โดยข้ันแรกจะเป็นการ
วาดเส้นเพ่ือตีขอบของวงกลม เพ่ือหาระยะจุดกึ่งกลางของภาพ หลังจากน้ันเราจะทำการสร้างเงื่อนไขของวงกลมที่จับ
ได้ ให้วงที่คำนวณผลลัพธ์ว่า เหรียญที่วัดได้ว่าคือ การคำนวณมูลค่าการกำหนดมูลค่า มาจากการใช้ตัวแปร total มา
คำนวณกับมูลค่าของสกุลเงินยูโรต่อบาทไทย แล้วทำการใส่ข้อความภายในวงกลมแสดงมูลค่าของเงิน 
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3.4 การออกแบบหน้าจอการทำงาน  
  หน้าหลักโปรแกรมแสดงดังภาพที่ 6 
 

 
 

ภาพที ่6 หน้าหลักโปรแกรม 
 

 กรณีที่ผู้ใช้เลือกกดปุ่ม Click to Convert Banknote หมายถึง ต้องการแปลงภาพธนบัตรให้เป็น    
ค่าเงินยูโร จะปรากฎหน้าจอดังภาพที่ 7 
 

 
 
ภาพที่ 7 หน้าต่างการ Select Image  
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จากภาพที่ 7  ผู้ใช้ต้องทำการคลิกที่ปุ่ม Select Image  เพื่อเลือกรูปธนบัตรที่เราจะนำมาแปลงค่าเงิน  
ดังภาพที่ 8 

 

 
 

ภาพที ่8 Select Image 
 

หลังจากเลือกรูปภาพเสร็จแล้วก็ให้ผู้ใช้คลิกที่ Open แล้วรอโปรแกรมประมวลผล ดังภาพที่ 9 
 

 
 

ภาพที ่9 Select Image 
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 รอโปรแกรมประมวลผลรูปที่เลือก แล้วโปรแกรมก็จะแสดงผลลัพธ์ออกมา โปรแกรมจะแสดงผลลัพธ์
ออกมาเป็นประเภทของธนบัตรกับค่าเงินหลังจากแปลงเป็นค่าเงินไทย ดังภาพที่ 10 
 

 
 

ภาพที ่10 หน้าต่างแสดงผลลัพธ์ธนบัตร 
 

 กรณีที่ผู้ใช้ต้องการแปลงภาพเงินเหรียญยูโรให้เป็นค่าเงินไทย ผู้ใช้ต้องทำการเลือกเมนู Click to Convert 
Coin ตามภาพที่ 6 หลังจากน้ัน จะปรากฏหน้าจอดังภาพที่ 11 เพ่ือให้ผู้ใช้เลือกภาพเงินเหรียญยูโรที่ต้องการแปลง
เป็นเงินไทย 
 

 
 

ภาพที ่11 หน้าต่างการ Select Image 
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หน้าท่ีสองของเหรียญเมื่อคลิกก็จะเข้าสู่การแปลงเงินเหรียญยูโรให้เป็นค่าเงินไทย หน้าต่างจะมีปุ่ม select 
image (เลือกภาพ) ให้เลือกภาพที่จะประมวลผล ตามภาพที่ 12 หลังจากเลือกภาพเรียบร้อย โปรแกรมจะทำ     
การวิเคราะห์ผลภาพ ตามภาพที่ 13 แสดงผลการวิเคราะห์ภาพเงินเหรียญยูโรแปลงเป็นค่าเงินไทยที่มุมล่างซ้ายของ
ภาพ 
 

 
 

ภาพที ่12 ภาพหน้าจอแสดงไฟล์ต่าง ๆ ให้ผู้ใช้เลือกภาพ 
 

 
 

ภาพที ่13 ผลการวิเคราะห์ภาพเงินเหรียญยูโรแปลงเป็นค่าเงินไทย 
 

4. สถิติที่ใช้ในการวิจัย 
 ได้แก่ ร้อยละ  ค่าเฉลี่ย ส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน และเปรียบเทียบค่าสถิติ (Dependent t-test) โดยนำผล
ที่ได้เทียบกับเกณฑ์การประเมิน ดังน้ี      
                                    ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 4.51 – 5.00 หมายความว่า ระดับมากที่สุด    
    ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 3.51 – 4.50 หมายความว่า ระดับมาก    
    ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 2.51 – 3.50 หมายความว่า ระดับปานกลาง    
    ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 1.51 – 2.50 หมายความว่า ระดับน้อย    
    ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 1.01 – 1.50 หมายความว่า ระดับน้อยที่สุด  
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ผลการวิจัย 
1. ผลการพัฒนาระบบ 
  ผู้วิจัยได้ดำเนินการพัฒนาระบบการแปลงเงินยูโรให้เป็นเงินไทย โดยแสดงผลการทดลองดังตารางที่ 1  
 
ตารางที่ 1 ตารางแสดงผลการทดลองการแปลงมูลค่าของเหรียญโดยใช้ภาพถ่าย 

ชนิดเหรียญ จำนวนเหรียญ ทำนายถูก ทำนายผิด ความแม่นยำ 
1 cent 72 72 0 100% 
2 cent 88 88 0 100% 
5 cent 61 57 4 93% 
10 cent 123 114 9 92% 
20 cent 81 67 14 82% 
50 cent 87 73 14 83% 
1 euro 10 6 4 60% 
2 euro 10 10 0 100% 

ภาพถ่ายอื่นๆ 168 152 16 90% 
 
จากตารางที่ 1 จะเห็นได้ว่า เหรียญมูลค่า 1 cent, 2 cent และ 2 Euro มีความแม่นยำ 100% เน่ืองจาก

ขนาดของเหรียญทั้ง 3 มูลค่าน้ี มีขนาดที่ไม่ใกล้กับเหรียญขนาดอื่นๆ ทำให้สามารถระบุชนิดของเหรียญได้ชัดเจน ใน
ส่วนของเหรียญ 5 และ 10 cent นั้น มีขนาดของระยะที่กำหนดไว้ ค่อนข้างใกล้เคียงกัน จึงทำให้มีความผิดพลาด  
ที่เกิดจากการระบุมูลค่าของทั้งสองเหรียญสลับค่ากัน และเหรียญมูลค่า 20 cent, 50 cent และ 1 Euro เหรียญทั้ง 
3 มูลค่า มีระยะใกล้เคียงกันมาก โดยเหรียญทั้ง 3 ชนิดนั ้น ค่าเฉลี ่ยของระยะ มีความทับซ้อนกัน ทำให้มี          
ความผิดพลาดมากท่ีสุด 

 
ตารางที่ 2 สรุปผลการทดลองการแปลงมูลค่าของเหรียญโดยใช้ภาพถ่าย 

จำนวนภาพ จำนวนเหรียญ ทำนายถูก ทำนายผิด ความแม่นยำ 
120 700 639 61 91.2% 
 
จากตารางที่ 2  ทำให้ได้ข้อสรุปคือ ในภาพทั้งหมดที่ใช้ทดสอบ คือ 120 ภาพ โดยภาพแต่ละภาพนั้น มี

จำนวนของเหรียญในแต่ละภาพไม่เท่ากัน โดยในภาพทั้งหมด มีจำนวนของเหรียญทั้งหมด 700 เหรียญ โดยสามารถ
ทำนายได้ถูกต้อง 639 เหรียญ และทำนายผิด 61 เหรียญ ทำให้ได้ค่าความแม่นยำของการทำนายเหรียญ คือ 91.2 % 

 
ตารางที่ 3 การทดลองการแปลงมูลค่าของธนบัตรโดยใช้ภาพถ่าย 

ชนิดธนบัตร จำนวนรูปธนบัตร ทำนายถูก ทำนายผิด ความแม่นยำ 
5 euro 30 21 9 70% 
10 euro 30 19 11 63% 
20 euro 30 23 7 76% 
50 euro 30 28 2 93% 
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จากตารางที่ 3 จะเห็นได้ว่าธนบัตรมูลค่า 10 euro และ 5 euro มีความแม่นยำท่ีน้อยมาก เน่ืองจากสีของ
ธนบัตรทั้ง 2 มูลค่าน้ีมีสีที่ใกล้เคียงกันมาก ทำให้ไม่สามารถะบุชนิดของธนบัตรได้ชัดเจนและในส่วนของธนบัตร 50 
ยูโร นั้น มีสีของตัวธนบัตรที่แตกต่างจากตัวธนบัตรใบอื่น ๆ ทำให้โมเดลสามารถแยกแยะได้ง่าย จึงทำให้มีความ
ผิดพลาดที่น้อยกว่าตัวธนบัตรชนิดอื่น ๆ 

 
ตารางที่ 4 สรุปผลการทดลองการแปลงมูลค่าของธนบัตรโดยใช้ภาพถ่าย  

จำนวนภาพ จำนวนธนบัตร ทำนายถูก ทำนายผิด ความแม่นยำ 
120 120 91 29 75.8% 
 
จากตารางที่ 4  ทำให้ได้ข้อสรุปคือ ในภาพทั้งหมดที่ใช้ทดสอบ คือ 120 ภาพ โดยภาพแต่ละภาพนั้น มี

จำนวนของธนบัตรเท่ากัน โดยในภาพทั้งหมด มีจำนวนของเหรียญทั้งหมด 120 ใบ โดยสามารถทำนายได้ถูกต้อง 91 
ใบ และทำนายผิด 29 ใบ ทำให้ได้ค่าความแม่นยำของการทำนายเหรียญ คือ 75.8 % 

 
2. ผลการประเมินความพึงพอใจของผู้ใช้งาน 
 จากการทำแบบประเมินของผู้เข้าร่วมการประเมินความพึงพอใจของโปรแกรมแปลงค่าเงินยูโรเป็นสกุลเงิน
ไทย ผู้ศึกษาได้สรุปการประเมินความพึงพอใจของกลุ่มเป้าหมาย 20 คน ได้ค่าเฉลี่ยออกมาดังตารางที่ 5 
 
ตารางที่ 5 ผลการประเมินความพึงพอใจของผู้ใช้งาน 

หัวข้อ ค่าเฉลี่ย S.D. สรุปผลความพึงพอใจ 
ความแม่นยำ 4.2 0.72 ดี 
ความเร็วการประมวลผล 4 0.73 ดี 
ความสะดวกในการใช้งาน 3.3 0.57 พอใช้ 
หน้าตาโปรแกรม 3.1 0.64 พอใช้ 

โดยรวม 3.6 0.66 ดี 
 
จากตารางที่ 5 แบบประเมินพบว่า กลุ่มเป้าหมายมีความพึงพอใจต่อการใช้โปรแกรมแปลงสกุลเงินยูโร

เป็นสกุลเงินไทย ผลการประเมินโดยรวมอยู่ในเกณฑ์ดี โดยค่าเฉลี่ยอยู่ที่ 3.1 - 4.2, ส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐานอยู่ที่ 
0.57 – 0.73 

 
อภิปรายผลการวิจัย 

การพัฒนาโปรแกรมแปลงสกุลเงินยูโรเป็นสกุลเงินไทยโดยใช้การประมวลผลภาพ ได้ผลสรุปออกมาว่า มี
ความแม่นยำตรงตามจุดประสงค์ที่วางไว้ โดยเฉลี่ยอยู่ที่ 91.2% สำหรับเหรียญ และ 75.8% สำหรับธนบัตร และ
การประเมินความพึงพอใจ มีค่าเฉลี่ยอยู่ที่ 3.6 อยู่ในเกณฑ์ ดี สอดคล้องกับการศึกษาของ [6] [7] งานวิจัยที่ได้ระบุ
มาข้างต้น ที ่ใช้เทคนิค Thresholding ในการอ่านค่าสี ซึ ่งผลลัพธ์ของธนบัตรมีความแม่นยำต่ำกว่า  เนื ่องจาก
งานวิจัยนี ้ใช้การถ่ายภาพ เพื ่อเพิ ่มความสะดวกให้ผู ้ใช้งานที่อาจไม่มีเครื่องสแกน ทำให้การรู ้จำของโมเดลมี         
การคลาดเคลื่อน เพราะแสงและเงาภายในภาพมีผลต่อการรู้จำโมเดลธนบัตร  โดยค่าความพึงพอใจของผู้ใช้งาน
โดยรวมแล้วยังไม่เหมาะที่จะนำไปใช้งานจริง เนื ่องจากยังต้องพัฒนาความแม่นยำและการเข้าถึงให้ใช ้งาน             
ได้ง่ายกว่าน้ี 
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ข้อเสนอแนะ 
ควรพัฒนาต่อในเรื่องทำให้เหรียญและธนบัตรประมวลผลพร้อมกันได้ ทำให้ระบบสามารถเก็บค่าของผลลัพธ์

การแปลงค่าเงินยูโรเป็นสกุลเงินไทยไว้ เพื่อคำนวณมูลค่าโดยรวมของภาพที่นำมาประมวลผล การนำสีมาช่วยในการ
จำแนกชนิดของเหรียญ เนื่องจากการระบุชนิดของเหรียญที่มีการคิดค่าเส้นผ่าศูนย์กลางที่ซ้ำซ้อนกัน ทำให้ระบุค่าผิด 
และเมื่อนำสีมาช่วยประมวลผลก็จะช่วยให้มีความแม่นยำมากข้ึน หรือทำเป็นระบบการประมวลผลแบบ Realtime และ
การปรับเปลี่ยนจากการใช้บนระบบปฏิบัติการที่มากข้ึนและควรทำให้อยู่ในรูปแบบแอพพลิเคชั่น เพ่ือการเข้าถึงและใช้
งานได้ง่ายกว่าบน PC 
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