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บทคัดย่อ 

 งานวิจัยเรื่องการพัฒนาเว็บแอปพลิเคชันเพื่อจำแนกกล้วยด่างด้วยเทคนิคการเรียนรู้ของเครื่อง นำเสนอ
เทคนิคการเรียนรู้ของเครื่องแบบการเรียนรู้เชิงลึกด้วยอัลกอรึทึมคอนโวลูชันนิวรอนเน็ตเวิร์ค มาพัฒนาแบบจําลอง
การจำแนกและหาความสัมพันธ์ของกล้วยด่าง โดยมีวัตถุประสงค์เพื่อ 1)  หาแบบจำลองการเรียนรู ้ของเครื่อง 
(Model of Machine Learning) มาประยุกต์ใช้กับการจำแนกสายพันธุ์กล้วยด่าง 2) พัฒนาเว็บแอปพลิเคชันเพ่ือ
จำแนกกล้วยด่างด้วยเทคนิคการเรียนรู ้ของเครื ่อง และ 3) หาประสิทธิภาพด้านความด้านความถูกต้องของ
แบบจำลองการเร ียนรู ้ ได้ดำเนินการเก็บรวบรวมข้อมูลภาพใบกล้วยด่างจากฐานข้อมูลขององค์การสวน
พฤกษศาสตร์ จำนวน 5 สายพันธุ์ ได้แก่ 1) กล้วยฟอริด้าด่าง 2) กล้วยน้ำหว้าด่าง 3) กล้วยตานีด่าง 4) กล้วยเทพ
พนมด่าง และ 5) กล้วยแดงอินโดด่าง โดยแบ่งชุดข้อมูลสำหรับการสอนร้อยละ 70 และข้อมูลสำหรับทดสอบร้อยละ 
30 จากนั้นใช้วิธีการเรียนรู้เขิงลึกด้วยอัลกอริทึมคอนโวลูชั่นนิวรอนเน็ตเวิร์คในการประมวลผลภาพเพื่อสร้าง
แบบจําลอง แล้วนำไปพัฒนาเว็บแอปพลิเคชันด้วยภาษาไพธอน โดยการวิจัยพบว่า 1) ได้แบบจำลองการเรียนรู้ของ
เครื่อง (Model of Machine Learning) มาประยุกต์ใช้กับการจำแนกสายพันธ์ุกล้วยด่าง และ 2) ประสิทธิภาพด้าน
ความด้านความถูกต้องของแบบจำลองการเรียนรู้ วัดด้วยวิธี F1 score ได้รับค่าความถูกต้องสูงสุดที่  83.00 
 
คำสำคัญ: การจำแนก, กล้วยด่าง, การเรียนรู้ของเครื่อง, การเรียนรู้เชิงลึก 
 

ABSTRACT 
 This research aims to develop a web application to classify variegated bananas with 
machine learning to introduce deep learning machine learning techniques with convolutional 
neuron network algorithms and to develop a classification and association model of variegated 
bananas. The objectives were to 1) find a machine learning model to apply to the classification of 
variegated banana species, 2) develop web applications for the classification of variegated bananas 
with machine learning, and. 3) find the efficiency in the accuracy of the learning model. Data were 
collected from the database of 5 species of variegated banana leaves from the Botanical Garden 
Organization, namely 1) Florida variegated bananas, 2) Nam Wah variegated bananas, 3) Tanee 
variegated bananas, 4) Thepphanom variegated bananas and 5) Red Indo variegated bananas. The 
datasets were divided into 70 percent teaching and 30 percent test data. Then use a deep learning 
method using convolutional neuron network algorithms to process the image, create the model, 
and develop web applications with Python. The research found that 1) the Model of Machine 
Learning was applied to the classification of variegated banana species and 2) the efficiency in the 
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accuracy of the learning model was measured by the F1 method at a maximum score accuracy of 
83.00 percent. 
 
Keywords: Classification, Variegated banana, Machine learning, Deep learning 
 

บทนำ 
 ปัจจุบันเทคโนโลยีการเรียนรู้ของเครื่อง [1] เป็นศาสตร์ที่ประยุกต์ใช้ปัญญาประดิษฐ์เพื่อให้ประมวลผล 
แก้ไขปัญหาแทนมนุษย์ ด้วยการป้อนข้อมูลเพื่อให้เครื่องเกิดการเรียนรู้ และจดจำข้อผิดพลาด แล้วนำไปปรับปรุง
กระบวนการเรียนรู้ให้ได้ผลลัพธ์ที่เกิดข้อผิดพลาดน้อยที่สุด ซึ่งปัจจุบันได้ทีการประยุกต์ใช้ปัญญาประดิษฐ์ในด้าน
การแพทย์ [2], การศึกษา [3], การเกษตร [4] และด้านการขนส่งโลจิสติก [5] เป็นต้น และสภาพปัญหาและแนวทาง
ในการทำวิจัยนี้เกิดจากกระแสความนิยมในกล้วยด่างในปัจจุบันที่มีมูลค่าทางการตลาดสูง ทำให้ผู้ที่สนใจแต่ไม่มี
ข้อมูลประกอบการจำแนกสายพันธ์กล้วยด่าง ทำให้เกิดความผิดพลาดหรือเกิดปัญหาในการจำแนกกล้วยด่างข้ึนได้ 
 งานวิจัยนี้ได้นําเทคโนโลยีการเรียนรู้ของเครื่อง (Machine Learning) โดยประมวลผลภาพวิธีการเรียนรู้
เชิงลึก (Deep Learning) [6] ใช้อัลกอริทึมคอนโวลูชันนิวรอนเน็ตเวิร์ค (Convolution Neuron Network : CNN) 
[7] พัฒนาแบบจําลองเพื่อจำแนกและหาความสัมพันธ์ของกล้วยด่าง โดยได้ดำเนินการเก็บรวบรวมข้อมูลภาพใบ
กล้วยด่างจากฐานข้อมูลขององค์การสวนพฤกษศาสตร์ เก็บข้อมูลกล้วยด่าง 5 สายพันธ์ุ ได้แก่ 1) กล้วยฟอริด้าด่าง, 
2) กล้วยน้ำหว้าด่าง, 3) กล้วยตานีด่าง, 4) กล้วยเทพพนมด่าง และ 5) กล้วยแดงอินโดด่าง จากนั้นใช้วิธี Deep 
Learning ด้วยอัลกอริทึม CNN ในการประมวลผลภาพเพื่อสร้างแบบจําลอง ซึ่งสามารถสกัดคุณลักษณะเด่นจาก
รูปภาพได้อย่างมีประสิทธิภาพ 
 ดังนั ้นคณะผู้วิจัยจึงได้พัฒนาแบบแบบจำลองการจำแนกและหาความสัมพันธ์ของกล้วยด่าง แล้วนำ
แบบจำลองที่ได้มาพัฒนาเป็นเว็บแอปพลิเคชันจำแนกสายพันธุ ์กล้วยด่าง โดยใช้ชุดข้อมูลสำหรับการสอน
แบบจำลองร้อยละ 70 และชุดข้อมูลสำหรับการทดสอบแบบจำลองร้อยละ 30 และหาความถูกต้องของแบบจำลอง
ด้วยวิธี F1 Score [8] และมีความมุ่งหวังว่าแอปพลิเคชันการจำแนกกล้วยด่างที่พัฒนาข้ึนจะสามารถใช้ประกอบการ
จำแนกสายพันธ์ุกล้วยด่างของกลุ่มผู้ที่สนใจ กลุ่มเกษตรผู้ปลูก กลุ่มผู้จำหน่ายกล้วยด่างสายพันธ์ุต่าง ๆ ให้สามารถ
จำแนกสายพันธ์ุ และลักษณะของกล้วยด่างได้ 
 
1. วัตถุประสงค์การวิจัย 
 1.1 เพ่ือหาแบบจำลองการเรียนรู้ของเครื่อง (Model of Machine Learning) มาประยุกต์ใช้กับ 
การจำแนกสายพันธ์ุกล้วยด่าง 
 1.2 เพ่ือพัฒนาเว็บแอปพลิเคชันเพ่ือจำแนกกล้วยด่างด้วยเทคนิคการเรียนรู้ของเครื่อง 
 1.3 เพ่ือหาประสิทธิภาพด้านความด้านความถูกต้องของแบบจำลองการเรียนรู ้
 
2. เอกสารและงานวิจัยที่เก่ียวขอ้ง 
 จักรินทร์ สนุกแสน [9] ได้ทำการวิจัยเกี่ยวกับโครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชันเชิงลึก เพื ่อใช้
จำแนกพรรณไม้ที่อยู่ในสิ่งแวดล้อมทางธรรมชาติ โดยมีจุดประสงค์เพื่อเปรียบเทียบ โครงข่ายประสาทเทียมแบบ
คอนโวลูชั่น จำนวน 4 โครงสร้าง ประกอบด้วย LeNet-5, AlexNet, GoogLeNet และ VGGNet ข้อมูลพรรณไม้ที่
นำมาใช้ในการทดสอบมีจำนวนทั้งสิ้น 3 ชุดข้อมูลคือ PNE, 102 Flower และ Folioทั้งนี้ชุดข้อมูล PNE และ 102 
Flower เป็นรูปภาพที่อยู่ในสิ่งแวดล้อม ทางธรรมชาติทำให้ที ่มีพื้นหลังที ่ซับซ้อน สำหรับข้อมูลชุด Folio เป็น
รูปภาพใบไม้ที่ถ่ายในห้องทดลองโดยกำหนดให้พื้นหลังของภาพเป็นสีขาว จากผลเปรียบเทียบระหว่างโครงข่าย
ประสาทเทียมแบบคอนโวลูช ั ่นเช ิงล ึกโดยใช้โครงสร้าง GoogLeNet และ VGGNet พบว่าโครงสร้างแบบ 
GoogLeNet มีประสิทธิภาพสูงที่สุดในชุดข้อมูล PNE และ 102 Flower และยังใช้เวลาในการเรียนรู้ที่เร็วกว่าเมื่อ
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เทียบกับโครงสร้างแบบ VGGNet โดยใช้จำนวนรอบในการเรียนรู้ 10,000 รอบ แต่ทั้งน้ีโครงสร้างแบบ VGGNet มี
อัตราความถูกต้องสูงที่สุดในชุดข้อมูล Folio ซึ่งเป็นรูปภาพที่ถ่ายในห้องทดลองที่มีพ้ืนหลังเป็นสีขาว และใช้จำนวน
รอบในการเรียนรู้เพียง 1,000 รอบ จึงสรุปได้ว่าหากต้องการที่จะสร้างโมเดลเพ่ือนำไปใช้ในการจำแนกพรรณไม้ที่อยู่
ในสิ่งแวดล้อมทางธรรมชาติควรจะใช้โครงสร้างแบบ GoogLeNet 
 จิรศักดิ์ วงษ์บงกชไพศาล [10] ได้นำเสนอวิธีการเพิ ่มข้อมูลเชิงพื้นที ่ของการเกิดโรคกับข้อมูลฝึกสอน 
เรียกว่า Local-based images augmentation หรือ LoBIA สำหรับฝึกสอนโมเดลจำแนกโรคพืชโดยใช้การเรียนรู้
เชิงลึก ซึ่งเป็นวิธีการเพ่ิมข้อมูลลงบนภาพด้วยการกระจายข้อมูลแบบสุ่มบนพ้ืนที่บริเวณภาพใบไม้ จากวิธีที่ได้กล่าว
ข้างต้นจะแตกต่างกับการเพ่ิมจำนวนข้อมูลภาพแบบ Data augmentation ทั่ว ๆ ไปที่กระทำกับข้อมูลภาพทั้งภาพ 
เช่น การหมุนภาพ ปรับสีภาพ ปรับความสว่าง หรือสร้างสัญญาณรบกวน เป็นต้น ในงานวิจัยนี้เรียกว่า Global-
based images augmentation ด้วยวิธีการทำ LoBIA นี ้จะทำให้การเพิ ่มจำนวนรูปแบบของข้อมูลมีความ
หลากหลายและใกล้เคียงกับความเป็นจริงของการเกิดโรคบนใบไม้ได้มากที่ ค่าความถูกต้องในการจำแนกชนิดของ
โรคพืชที่ใช้กลุ่มข้อมูล Original+LoBIA เป็นชุดข้อมูฝึกสอน ให้ผลลัพธ์ที่ใกล้เคียงหรือมากกว่าการฝึกสอนจากกลุ่ม
ข้อมูล Original หรือฝึกสอนด้วยกลุ่มข้อมูล Original+Global เนื่องจากการใช้ข้อมูลฝึกสอน LoBIA จะมีจำนวน
ของข้อมูลที่น้อยกว่าจึงทำให้ตัวโมเดลสามารถเรียนรู้ได้รวดเร็วและประหยัดทรัพยากรของเครื่องคอมพิวเตอร์ ใน
งานนำข้อมูลภาพจากฐานข้อมูลออนไลน์ Kaggle และ PlantVillage มาใช้สำหรับการทำวิจัยเป็นข้อมูลของโรคพืช 
2 ชนิด ได้แก่ ข้อมูลของโรคใบองุ่น และข้อมูลของโรคใบมันฝรั่ง และโมเดลที่ใช้ฝึกสอนชุดข้อมูล ประกอบด้วย 
โมเดลโครงข่ายประสาทเทียมแบบสังวัตนาการ (CNN) ที่ออกแบบข้ึน โมเดล VGG19 และ MobileNet 
 Jonburom W. [11] ได้ศึกษาการเพ่ิมประสิทธิภาพของโครงข่ายประสาทเทียมแบบเพอร์เซปตรอนหลาย
ชั้นด้วยเทคนิคเกลวูฟออปติไมซเซอร์ โดยมีวัตถุประสงค์เพื่อพัฒนาแบบจำลองการพยากรณ์สัญญาณลมโดยใช้
โครงข่ายประสาทเทียม  ซึ่งใช้หลักการของการพยากรณ์ทางสถิติเชิงตัวเลข  และข้อมูลอนุกรมเวลาจากข้อมูล  
ความกดอากาศ, อุณหภูมิ และความเร็วลม  แล้วหาประสิทธิภาพด้านความถูกต้องของแบบจำลองการพยากรณ์ที่
พัฒนาขึ้น  โดยแบ่งชุดข้อมูลอนุกรมเวลาเป็น 2 ชุด คือ ชุดข้อมูลที่ใช้สำหรับการเรียนรู้ 70% ของข้อมูลทั้งหมด  
เพ่ือให้แบบจําลองได้เรียนรู้จากชุดข้อมูลจริง  และชุดข้อมูลทดสอบ 30%  ผลลัพธ์แบบจำลองการพยากรณ์ที่ได้คือ  
แบบจำลอง 3-24-12-1 ใช้ข้อมูลชั้นนำเข้ามีจำนวนโหนด 3 โหนด ชั้นซ่อนที่ 1 มีจำนวนโหนด 24 โหนด  ใช้ฟังก์ชั่น
กระตุ้นแบบแทนซิกม์  ชั้นซ้อนที่ 2 มีจำนวนโหนด 12 โหนด ใช้ฟังก์ชั่นกระตุ้นแบบแทนซิกม์  และชั้นผลลัพธ์  
มีจำนวนโหนด 1 โหนด  ใช้ฟังก์ชั่นกระตุ้นแบบเพียวลินน์  ได้ค่าความผิดพลาดเฉลี่ยยกกำลังสองในการพยากรณ์ที่ 
0.0054 สรุปได้ว่าแบบจำลองการพยากรณ์ สามารถใช้พยากรณ์สัญญาณลมได้เป็นอย่างดี ในการวิจัยในอนาคตอาจ
ใช้อัลกอริทึมการฝึกสอนโดยเครื่องมือเพ่ิมประสิทธิภาพเพ่ือให้ได้ผลลัพธ์ที่ผิดพลาดน้อยที่สุด 

 
วิธีดำเนินการวิจัย 

1. เคร่ืองมือการวิจัย 
 ผู้วิจัยได้ใช้เครื่องมือในการวิจัยดังน้ี 
 1.1 วัดประสิทธิภาพด้วยความถูกต้องของแบบจำลองด้วยวิธี F1 Score  
 1.2 ใช้ Django Framework และภาษาไพทอน (Python) ในการพัฒนาเว็บแอปพลิเคชัน [12-13] 
 1.3 ใช้โปรแกรม VS Code เป็นเครื่องมือในการเขียนโปรแกรมภาษาคอมพิวเตอร์ 
 
2. กลุ่มเป้าหมาย 
 ผู้ติดต้ัง และใช้งานเว็บแอปพลิเคชันเพ่ือจำแนกกล้วยด่าง จำนวน 30 คน 

 
 
 



            วารสารวิชาการการประยุกต์ใช้เทคโนโลยีสารสนเทศ 
 

 
ปีท่ี 8 ฉบับท่ี 2 กรกฎาคม - ธันวาคม 2565 | 59 

3. ขั้นตอนการดำเนินการวิจัย 
 คณะผู้วิจัยได้ดำเนินการการวิจัยโดยการสร้างแบบจำลองการจำแนกและหาความสัมพันธ์ของกล้วยด่าง 5 
สายพันธ์ ดังน้ี 
 3.1 ข้อมูลนำเข้า (Input data) หรือชั้นนำเข้า (Input Layer) 1 โหนด ซึ่งเป็นข้อมูลเข้ารหัสแบบเจพีจี   
(.jpg) ขนาด 30x30 พิกเซลล์ จำนวน 100 ภาพ โดยแบ่ง 70 เปอร์เซ็นต์ เป็นข้อมูลสำหรับการสอนโมเดล 
(Trainings set) และ 30 เปอร์เซ็นต์ สำหรับการทดสอบโมเดล (Test set) และกำหนดชั้นซ้อน (Hidden Layer) 
ซึ่งจะมีจำนวนโหนดไม่คงที่ และชั้นผลลัพธ์ (Output Layer) จำนวน 1 โหนด 
 3.2 การแปลงข้อมูล (Data transformation) ข้อมูลนำเข้าจะถูกเข้ารหัสแบบเจพีจี (.png) ดังนั้นเพื่อให้
เหมาะสมกับการทำงานของโมเดล ข้อมูลจะถูกแปลงเป็นภาพแบบขาวดำ (Grey scale) [14] และทำการปรับ
รูปแบบของภาพให้มีหลายมิติด้วยการหมุนองศาภาพ เพ่ือให้ได้จำนวนของข้อมูลที่เหมาะสมสำหรับการสอนโมเดล 
และการทดสอบหาผลลัพธ์ 
 3.3 การสร้างแบบจำลอง ขั้นตอนนี้จะใช้การสร้างแบบจำลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบการเรียนรู้เชิง
ลึกด้วยวิธี Convolution neuron network (CNN) [15] ขั้นตอนการทำงานของการสกัดคุณสมบัติเฉพาะของใบ
กล้วยด่างด้วย CNN ดังภาพที่ 1 และภาพที่ 2 

 

 
 

ภาพที ่1 ข้ันตอนการสกัดคุณสมบัติเฉพาะของใบกล้วยด่างด้วย Convolution neuron network (CNN) 
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ภาพที ่2 แบบจำลองการหาความสัมพันธ์และจำแนกสายพันธ์ุกล้วยด่าง 
 

 3.4 การทดสอบแบบจำลอง 
 3.5 พัฒนาเว็บแอปพลิเคชัน 
 
4. สถิติที่ใช้ในการวิจัย 
 วัดประสิทธิภาพการหาความสัมพันธ์และจำแนกสายพันธ์ุกล้วยด่างด้วยวิธี F1 Score ซึ่งเป็นเครื่องมือใน
การหาค่าเฉลี่ยแบบฮาร์โมนิก (Harmonic Mean) วัดระหว่างค่าความถูกต้อง (Accuracy) และ Recall โดยสร้าง 
F1 ข้ึนมาเพ่ือเป็น Single metric ที่วัดความสามารถของแบบจำลอง ดังสมการดังภาพที่ 3 
 

 
 

ภาพที ่3 สมการ F1 Score 
 

ผลการวิจัย 
1. ผลการหาแบบจำลองการเรียนรู้ของเคร่ือง 
 
ตารางที่ 1 แบบจำลองการเรียนรู้ของเครื่อง 

Learning Algorithm=Deep Learning, Goals=100 
Network Model Algorithm Performance (F1Score) 
1 4-9-3-1 Logistic regression 60.12 
2 4-9-3-1 Random forest 59.45 

Learning Algorithm=Deep Learning, Goals=100 
Network Model Algorithm Performance (F1Score) 
3 4-9-3-1 Support Vector Machines: SVM 68.08 
4 4-9-3-1 Gaussian Naive Bayes 75.83 
5* 4-9-3-1 Convolution neuron network: CNN 83.00 
6 4-9-3-1 Decision Trees 71.96 

  
 จากตารางที่ 1 โครงข่ายแบบจำลองที่ 5 รูปแบบโครงข่าย 4-9-3-1 ซึ่งมีชั้นข้อมูลนำเข้า 4 โหนด ชั้นซ้อน
ที่ 1 มี 9 โหนด ชั้นซ่อนที่ 2 มี 3 โหนด และจำนวนชั้นผลลัพธ์ม ี1 โหนด โดยใช้อัลกอริทึมแบบ CNN  ได้ค่า 
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F1Score เท่ากับ 83.00  ซึ่งเป็นแบบจำลองที่มีความถูกต้องที่สุด  เมื่อเทียบกับแบบจำลองอื่น ๆ   
 
2. ผลการพัฒนาเว็บแอปพลิเคชัน 
 ผู้วิจัยได้ดำเนินการพัฒนาเว็บแอปพลิเคชันเพื ่อจำแนกกล้วยด่างด้วยเทคนิคการเรียนรู ้ของเครื ่อง  
ตามขั้นตอนการวิจัย ซึ่งได้โมดูลของเว็บแอปพลิเคชันจำแนกกล้วยด่างดังภาพที่ 4 จากนั้นนำข้อมูลจากการศึกษา 
และเตรียมข้อมูลนำเข้าสำหรับการสอนแบบจำลองดังภาพที่ 5 และแปลงข้อมูลให้เหมาะสม แสดงดังภาพที่ 6 
 

 
 

ภาพที ่4 โมดูลของเว็บแอปพลิเคชันจำแนกกล้วยด่าง 
 

 
 

ภาพที ่5 ภาพใบกล้วยด่างทั้ง 5 สายพันธ์ุ 
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ภาพที ่6 การแปลงข้อมูล 
 

 จากน้ันจะนำข้อมูลที่ได้เข้าทดสอบหาประสิทธิภาพการทำงานของแบบจำลองหาความสัมพันธ์และจำแนก
สายพันธ์ุกล้วยด่าง ดังภาพที่ 7 และวัดประสิทธิภาพความถูกต้องของแบบจำลองด้วยวิธี F1 Score ดังภาพที่ 8 
 

 
 

ภาพที ่7 ทดสอบประสิทธิภาพของแบบจำลอง 
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ภาพที ่8 วัดประสิทธิภาพความถูกต้องของแบบจำลองด้วยวิธี F1 Score  
 

 หลังจากได้ค่าพารามิเตอร์ที่เหมาะสมที่ทำให้แบบจำลองหาความสัมพันธ์และจำแนกสายพันธ์ุกล้วยด่างที่มี
ความถูกต้องมากท่ีสุดแล้ว จากน้ันนำแบบจำลองที่ได้เข้าสู่ข้ันตอนการพัฒนาเว็บแอปพลิเคชัน ดังภาพที่ 9 
 

 
 

ภาพที ่9 หน้าหลักของเว็บแอปพลิเคชัน 
 

 จากภาพที่ 9 หลังจากที่ผู้ใช้เรียกเว็บแอปพลิเคชันผ่าน URL : https://banana-web-app.Herokuapp 
.com ระบบจะแสดงหน้าหลัก ผู้ใช้สามารถคลิกเลือกภาพจากน้ันระบบจะแสดงหน้าต่างสำหรับเลือกภาพใบกล้วย
ด่างที่ต้องการนำไปจำแนกสายพันธ์ุ ดังภาพที่ 10 จากน้ันกดปุ่ม → เพ่ือเข้าสู่ข้ันตอนการจำแนกสายพันธ์ุกล้วยด่าง 
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ภาพที ่10 หน้าเลือกภาพจากไลบรารี่ 
 

2. ผลการทดลองใช้งานเว็บแอปพลิเคชัน 
 ผู้วิจัยดำเนินการทดลองใช้งานเว็บแอปพลิเคชันที่พัฒนาข้ึน โดยนำเข้าภาพถ่ายใบกล้วยด่างแล้วระบบจะ
แสดงผลลัพธ์ของการจำแนก และความสัมพันธ์ของภาพที่นำเข้ากับภาพที่เกิดจากการเรียนรู้ของระบบว่าภาพเข้ามี
ความสัมพันธ์กับผลการเรียนรู้ของระบบอย่างไร  โดยจะแสดงผลการจำแนกกล้วยด่างสายพันธ์ุที่มีข้อมูลเปอร์เซ็นต์
ความคล้ายคลึงกับภาพนำเข้ามากที่สุด แสดงดังภาพที่ 11(ก)  ถ้าระบบไม่สามารถจำแนกได้จะแสดงดังรูปที่ 11(ข)  
 

    
       (ก)                                    (ข) 

ภาพที ่11 แสดงผลลัพธ์และเปอร์เซนความสัมพันธ์ของกล้วยด่าง 
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ตารางที่ 2 ผลการประเมินความพึงพอใจต่อการใช้งานเว็บแอปพลิเคชันจำแนกกล้วยด่างของผู้ใช ้
รายการ 𝑥̅ SD. ระดับความคิดเห็น 

1. ด้านความง่ายต่อการใช้งาน 
  1.1 ออกแบบหน้าจอ ข้อความ ที่เหมาะสม 4.25 0.87 มาก 
  1.2 ใช้งานง่าย และมีความสะดวก 4.08 0.79 มาก 
  1.3 มีความสอดคล้องกับความต้องการของผู้ใช ้ 4.60 0.83 มาก 

รวม 4.06 0.84 มาก 
2. ด้านประสิทธิภาพของระบบ   
   2.1 ความถูกต้องของผลลัพธ์ (Accuracy) 4.26 0.83 มาก 
   2.2 ความแม่นย่ำของการจำแนก (Precision) 4.25 0.81 มาก 

รวม 4.20 0.82 มาก 
โดยรวม 4.10 0.82 มาก 

 
 จากตารางที่ 2 ผลการประเมินความพึงพอใจต่อการใช้งานเว็บแอปพลิเคชันจำแนกกล้วยด่าง พบว่าได้ค่า
ความพึงพอใจอยู ่ในระดับมาก และมีความแตกต่างของระดับความพึงพอใจ มีความแตกต่างกันน้อยหรือมี  
ความใกล้เคียงกัน โดยค่าเฉลี่ยรวมเท่ากับ 4.10 และค่าเบี่ยงเบนมาตรฐานเท่ากับ 0.82 
 

อภิปรายผลการวิจัย 
 งานวิจัยนี้ได้นําเทคโนโลยีการเรียนรู้ของเครื่อง (Machine Learning) โดยประมวลผลภาพวิธีการเรียนรู้
เชิงลึก (Deep Learning) ใช้อัลกอริทึมคอนโวลูชั ่นนิวรอนเน็ตเวิร์ค (Convolution Neuron Network : CNN) 
พัฒนาแบบจําลองจำแนกและหาความสัมพันธ์ของกล้วยด่าง โดยได้ดำเนินการเก็บรวบรวมข้อมูลภาพใบกล้วยด่าง
จากฐานข้อมูลขององค์การสวนพฤกษศาสตร์ เก็บข้อมูลกล้วยด่าง 5 สายพันธ์ุ ได้แก่ 1) กล้วยฟอริด้าด่าง, 2) กล้วย
น้ำหว้าด่าง, 3) กล้วยตานีด่าง, 4) กล้วยเทพพนมด่าง และ 5) กล้วยแดงอินโดด่าง จากนั้นใช้วิธี Deep Learning 
ด้วยอัลกอริทึม CNN ในการประมวลผลภาพเพ่ือสร้างแบบจําลอง โดยผลหาแบบจำลองการเรียนรู้ได้แบบจำลองที่มี
รูปแบบโครงข่าย 4-9-3-1 ซึ่งมีชั้นข้อมูลนำเข้า 4 โหนด ชั้นซ้อนที่ 1 มี 9 โหนด ชั้นซ่อนที่ 2 มี 3 โหนด และจำนวน
ชั้นผลลัพธ์มี 1 โหนด โดยใช้อัลกอริทึมแบบ CNN  ได้ค่า F1Score เท่ากับ 83.00  ซึ ่งเป็นแบบจำลองที ่มี  
ความถูกต้องที่สุด  เมื่อเทียบกับแบบจำลองอื่น ๆ แสดงถึงประสิทธิภาพของแบบจําลองสำหรับจําแนกสายพันธ์ุ
กล้วยด่างด้วยวิธี Deep Learning สอดคล้องกับงานวิจัย [16] ที่แสดงให้เห็นว่าการประยุกต์ใช้วิธี Deep Learning 
ด้วยอัลกอริทึม CNN มีประสิทธิภาพในการจําแนกข้อมูลประเภทที่ไม่ได้มีโครงสร้างเป็นรูปแบบเฉพาะตัว 
(Unstructured Data) อย่างเช ่น ร ูปภาพ ( Image) ซึ ่งสามารถสกัดคุณลักษณะเด่นจากรูปภาพได้อย ่างมี
ประสิทธิภาพ และงานวิจัยเลือกใช้ GPUS (Graphics Processing Unit) ที่สามารถเพ่ิมความเร็วในการประมวลผล
ข้อมูลกราฟฟิกได้ดีกว่า CPU และ FPGA 
 จากน้ันงานวิจัยน้ีได้นําแบบจําลองมาพัฒนาเป็นเว็บแอปพลิเคชันจำแนกสายพันธ์ุกล้วยด่าง การทดลองใช้
งานเว็บแอปพลิเคชันมีอัตราความถูกต้องไม่น้อยกว่าร้อยละ 68 ซึ่งจากผลลัพธ์การทดสอบใช้งานเว็บแอปพลิเคชัน
แสดงให้เห็นวาแบบจําลองการจําแนกสายพันธ์ุด้วยด่างที่สร้างขึ้นมีความสามารถในการจําแนกสายพันธุ์กล้วยดา่ง 
และหาความสัมพันธ์ได้อย่างมีประสิทธิภาพ และยังช่วยสนับสนุนการจำแนกกล้วยด่างในกลุ่มผู้ที่สนใจ กลุ่มเกษตรผู้
ปลูก กลุ่มผู้จำหน่ายกล้วยด่างสายพันธ์ุต่าง ๆ ให้สามารถจำแนกสายพันธ์ุ และลักษณะของกล้วยด่างได้ 
 
 
 



Journal of Applied Information Technology 
 

66 |  Vol 8 No.2 – July - December 2022 

ข้อเสนอแนะ 
 การทดสอบระดับคะแนนประสิทธิภาพความถูกต้องของแบบจำลองที่พัฒนาขึ้นโดยใช้ F1-score ซึ่งเป็น
การหาค่าเฉลี่ยระหว่างผลการทำนายคำตอบเทียบกับคำตอบจริง โดยผลลัพธ์ของกราฟระหว่างค่า loss ที่ได้จากชุด
ข้อมูล train กับ ชุดข้อมูล test แสดงให้เห็นว่าในรอบการรันที่มากข้ึน ค่า loss ของชุดข้อมูล train ยังคงลดลง แต่
ค่า loss ของชุดข้อมูล test เริ่มเพ่ิมขึ้น หากยัง train model ต่อไปก็อาจทำให้แบบจำลองเกิด overfit ขึ้นได้ ดัง
นั ่นในอนาคตควรหาค่าพารามิเตอร์ที่เหมาะสม  หรือใช้วิธีเพิ ่มประสิทธิภาพ (Optimize) โดยใช้เมตาฮิวริสติก 
(Meta-heuristics) ซึ่งเป็นวิธีการในการหาคำตอบอย่างมีเหตุมีผล ที่ได้รับความนิยมอย่างมากในการหาคำตอบใน
ปัจจุบัน  โดยมีความรวดเร็วในการประมวลผลสำหรับการแก้ไขปัญหาที่มีความสลับซับซ้อน  วิธีเมตาฮิวริสติกที่มี
ความนิยมแพร่หลาย เช่น วิธีซีมูเลทเทด แอนนีลลิง (Simulated Annealing) วิธีทาบูเสิร์ช (Taboo Search) วิธี
น ิวรอลเน็ตเว ิร์ก (Neural Network) วิธ ีทางพันธ ุกรรม (Genetic Algorithm) และวิธ ีฝ ูงมด (Ant Colony 
Optimization)  วิธีหาค่าเหมาะสมแบบกลุ ่มอนุภาค (Particle Swarm Optimization)  วิธีมีมีติก (Memetic 
Algorithms) วิธีบีส์ (The Bees Algorithm)  วิธีฮาร์โมนีเซิร์ช (Harmony Search Algorithm) และ วิธีการใหม่ 
คือ วิธีแบท (Bat Algorithm) เป็นต้น 
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