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บทคัดย่อ  
 การวิจัยครั้งนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนในจังหวัดนครราชสีมาโดยใช้วิธีพยากรณ์ของWinter’s 
method(Winter’ s Method) และเทคนิควิเคราะห์อนุกรมเวลาของบอกซ์ -เจนกินส์ (Box-Jenkins) และ วิธี Support 
Vector Machine แล้วเปรียบเทียบการพยากรณ์และหาวิธีที่เหมาะสมที่สุดมาใช้เป็นสารสนเทศในการวางแผนและเตรียม
ความพร้อมรับมือกับปัญหาที่จะเกิดจากการเปลี่ยนแปลงของน้ำฝนและสภาพอากาศของจังหวัดนครราชสีมา ผลจากการ
ศึกษาวิจัย  พบว่า  เทคนิคการปรับให้เรียบสามารถใช้ได้กับตัวแบบ Winter’s method ตัวแบบของ ARIMA พบว่าตัวแบบที่
เหมาะสมคือ ( )( )12ARIMA 0 0 0 0 1 1, , , , ซึ่งให้ค่า Akaike Information Criterion (AIC) ที่ให้ค่าน้อยที่สุด วิธีพยากรณ์ของ 
Support Vector Machine (SVM) ได้ใช้ตัวแบบ Support Vector Regression โดยตัวแบบทั้งสามได้การพยากรณ์ได้ค่า
ความคลาดเคลื ่อนกับข้อมูลชุดชุดหาตัวแบบ (Training Set) ตัวแบบที ่เหมาะสมมากที ่ส ุดคือ ARIMA มีค่าวัดความ
คลาดเคลื่อน RMSE เป็น 64.52341  สำหรับการพยากรณ์ข้อมูลล่วงหน้า 3 ปี ชุดทดสอบ (Testing Set)  วิธีที่เหมาะสมมาก
ที่สุดคือ SVM มีค่าวัดความคลาดเคลื่อน RMSE เป็น 33.84099 
คำสำคัญ : พยากรณ์ปริมาณน้ำฝน , วิธีการของWinter’s method, ข้อมูลที่มีฤดูกาล, ARIMA, SVM. 
 
Abtract  
 This research investigated rainfall forecasting in Nakhon Ratchasima Province using Winter's Method, 
Box-Jenkins time series analysis, and Support Vector Machine (SVM). The objective was to compare the 
forecasting performance of these methods and identify the most suitable approach for planning and 
preparing for potential issues arising from changes in rainfall and climate in the province. The results 
demonstrated that smoothing techniques are suitable for the Winter's Method model. The most appropriate 
ARIMA model was ( )( )12ARIMA 0 0 0 0 1 1, , , , , determined using the Akaike Information Criterion (AIC) with 
the lowest value. For Support Vector Machine (SVM) forecasting, Support Vector Regression (SVR) was 
employed. 
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employed. For short-term forecasting (Training Set), ARIMA outperformed other methods with an RMSE of 
64.52341. For long-term forecasting (Testing Set), SVM outperformed other methods with an RMSE of 
33.84099. 
Keywords : Predicting rainfall, Winter method, Seasonal data, ARIMA, SVM. 
 
บทนำ  น้ำฝนเป็นปัจจัยท่ีสำคัญต่อการเกษตรอย่างยิ่ง
 การมีน้ำอย่างเพียงพอและสม่ำเสมอต่อการ
เพาะปลูกและการเจริญเติบโตของพืชถือว่าเป็นข้อจำกัดที่
สำคัญที่สุด หากแต่ว่าการที่ฝนตกหรือไม่ตกนั้นเปน็ปัจจัย
ที ่ควบคุมไม่ได้ ปริมาณน้ำฝนยังมีความแปรปรวนไม่
แน่นอนและมีความแตกต่างกันในแต่ละพื ้นที ่อีกด้วย 
นอกจากน้ำฝนจะมีความสำคัญต่อการเกษตรแล้ว น้ำฝน
เป็นทรัพยากรที่สำคัญและจำเป็นอย่างยิ่งสำหรับสิ่งมีชีวิต
บนโลก มีประโยชน์ทั้งในด้านพลังงาน และชลประทาน 
การเปลี่ยนแปลงของปริมาณน้ำที่สูงขึ ้นหรือลดลงกว่า
ปกติ จะมีผลกระทบและก่อให้เกิดความเสียหายทั้ง
ทางด้านเศรษฐกิจ สังคม และสิ่งแวดล้อมอย่างมาก ถ้า
ปริมาณน้ำฝนเปลี่ยนแปลงในทางลดลงทำให้เกิดความ
แห้งแล้ง ซึ่งก่อให้เกิดความเสียหายในทางการเกษตร เกิด
ปัญหาการขาดแคลนน้ำอุปโภคและบริโภค ในทางตรงกัน
ข้ามหากปริมาณน้ำฝนเปลี่ยนแปลงในทางเพิ่มขึ้นอย่าง
รวดเร็วก็จะทำให้เกิดปัญหาอุทกภัย แผ่นดินถล่ม และการ
ชะล้างหน้าดินอย่างรวดเร็ว เป็นต้น ผลกระทบจาก
ปรากฏการณ์ต่าง ๆ ทางธรรมชาติที่ส่งผลกระทบอย่าง
มากมายต่อสภาพอากาศในปัจจุบันส่งผลให้ปริมาณน้ำฝน
ในประเทศไทยต่ำกว่าปกติ สภาพอากาศเปลี่ยนไป ส่งผล
ให้ประชาชนขาดแคลนน้ำอุปโภคบริโภคและขาดแคลน
น้ำเพื่อการเกษตรในบางพื้นที่โดยภัยแล้งทวีความรุนแรง
สูงสุดในห้วงเดือนมีนาคม-เมษายนของทุกปี และบาง
ช่วงเวลาผลกระทบทางธรรมชาติส่งผลให้มีปริมาณน้ำฝน
มากกว่าปกติก่อให้เกิดปัญหาน้ำท่วมขัง ในขณะเดียวกัน
จากสภาพตามธรรมชาติที่มีอยู่เดิมนั้นจะมีต้นไม้ที่เป็นสิ่ง
เอื้ออำนวยทำให้เกิดฝนตก ต้นไม้จะดูดซึมซับน้ำฝนไม่มี
เกิดการท่วมขัง ปัญหาน้ำท่วมจึงไม่เกิดขึ้นแต่ในปัจจุบนัมี
การทำลายธรรมชาติตัดไม้ทำลายป่ากันมาก ต้นไม้ที่เป็น
ปราการกั้นน้ำตามธรรมชาติถูกทำลายลงเมื่อเกิดฝนหรือ
พายุ น้ำฝนจึงหลั่งทะลักสร้างความเสียหายให้กับชีวิตและ
ทรัพย์สินของประชาชน ในบางที่ตั้งอยู่เชิงภูเขา มีต้นไม้
ขึ้นอยู่เต็ม แต่มีการลักลอบตัดไม้ทำลายป่าไม้ เมื่อพายุฝน
ลงมา จึงพัดพาท่อนไม้ลงจากภูเขามาถล่มทลายชีวิตและ
บ้านเรือนทรัพย์สินของประชาชน 
 ฝนที่ตกในจังหวัดนครราชสีมาส่วนใหญ่เป็นฝน
เนื่องจากพายุดีเปรสชั่นที่เคลื่อนตัวจากทะเลจีนใต้ ผ่าน
ประเทศเวียดนามเข้าสู ่ภาคตะวันออกเฉียงเหนือของ
ประเทศไทย ถ้าปีใดพายุดีเปรสชั่นจากทะเลจีนใต้เข้ามา
ทางภาคตะวันออกเฉียงเหนือได้น้อย ในปีนั้นบริเวณภาค

ตะวันออกเฉียงเหนือและจังหวัดนครราชสีมาจะมีความ
แห้งแล ้งม ีปริมาณฝนตกน้อย แต่โดยปกติแล้วพายุ
ด ี เปรสช ั ่ นจะ เคล ื ่ อนผ ่ าน เข ้ ามา ในบร ิ เ วณภาค
ตะวันออกเฉียงเหนือ ประมาณปีละ 2-3 ล ูก  ทำให้
ปริมาณฝนอยู่ในเกณฑ์ดี ส่วนฝนท่ีเกิดจากมรสุมตะวันตก
เฉียงใต้นั ้นมีปริมาณน้อย เพราะจังหวัดนครราชสีมามี
เทือกเขาเพชรบูรณ์กับเทือกเขาดงพญาเย็น อยู ่ทาง
ตะวันตก และเทือกเขาสันกำแพงกับเทือกเขาพนมดงรัก
อยู่ทางใต้เป็นเครื่องกีดขวาง มิให้มรสุมตะวันตกเฉียงใต้
พัดเขามาถึงโดยสะดวก จึงทำให้มีฝนตกน้อย  
 ปร ิมาณน้ำฝนได ้ร ับอ ิทธ ิพลของลมมรสุม
ตะวันตกเฉียงใต้ซึ่งพัดมาจากมหาสมุทรอินเดีย ในช่วง
เดือนสิงหาคมถึงเดือนตุลาคม จังหวัดนครราชสีมาประสบ
ปัญหาน้ำท่วมบ่อยครั้งซึ่งครั้งสำคัญเคยเกิดมาแล้วหลาย
ครั้ง เช่น พ.ศ. 2527, 2539, 2550, 2553 และในปี 2564 
ซึ่งเกิดมาประมาณ 10 ปี ต่อครั้ง  อันเนื่องมาสาเหตุมา
จากเกิดจากปริมาณฝนที ่ตกหนักเป็นระยะเวลานาน
ติดต่อกันหลายวันมีปริมาณสูงกว่าปริมาณฝนเฉลี่ยทั้ง
เดือน อีกสาเหตุหนึ ่งเนื ่องจาก มีการก่อสร้างสิ ่งกีด
ขวางทางน้ำในลำตะคองและลำบริบูรณ์เป็นจำนวนมาก 
และขนาดของสิ่งก่อสร้างไม่ได้มาตรฐานพอเพียงที ่จะ
ระบายน้ำหลากในปริมาณและเวลาที่เหมาะสมได้ และมี
การพัฒนาของเมืองและชุมชนอย่างต่อเนื่องทำให้มีการ
บ ุกร ุกพ ื ้นท ี ่สาธารณะประโยชน ์ของลำน ้ำ ทำใ ห้
ประสิทธิภาพการระบายน้ำของลำตะคอง ตอนล่างและลำ
บริบูรณ์ลดลง โดยเฉพาะอย่างยิ่งปริมาณน้ำบางส่วนในลำ
บริบูรณ์ได้ไหลล้นตลิ่งข้ามทางเลี่ยงเมือง(ถนนมิตรภาพ
บายพาสขอนแก่น) จึงทำให้ปริมาณน้ำจริงสูงกวา่ปริมาณ
น้ำคาดการณ์มาก  
 จากการศึกษางานวิจัยเกี ่ยวกับการพยากรณ์
ปริมาณน้ำฝนมีการใช้เทคนิคการพยากรณ์อนุกรมเวลา 
หลาย เช่น วิธ ีพยากรณ์ของ Winter’s method และ
เทคนิควิเคราะห์อนุกรมเวลาของบอกซ์-เจนกินส์ (Box-
Jenkins)  หร ื อ  Auto Regressive Integrated Moving 
Average(ARIMA) วิธี Support Vector Machine (SVM) 
การพยากรณ์การคาดการณ์ปริมาณน้ำฝนในประเทศไทย
มีความสำคัญต่อการวางแผนการเกษตรและการจัดการ
ภัยพิบัติมีการสำรวจแบบจำลองและเทคนิคต่าง ๆ เพื่อ
จุดประสงค์นี้เทคนิค Machine Learning เช่น Random 
Forest การถดถอยของเวก เตอร์  หลายช ั ้ น  และ
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หน่วยความจำระยะสั้นระยะยาวถูกนำมาใช้เพื่อทำนาย
ปริมาณน้ำฝนข้างหน้าหลายเดือน  นอกจากน้ี แบบจำลอง
การทำนายตามฤดูกาลตามกายภาพโดยใช้ความผิดปกติ
ของอุณหภูมิพื้นผิวทะเลได้แสดงให้เห็นถึงทักษะที่ดีขึ้นใน
การทำนายปริมาณน้ำฝน เช่น การดูดซึมข้อมูลด้วยข้อมูล
สถานีอากาศอัตโนมัต ิช ่วยเพิ ่มความแม่นยำในการ
พยากรณ ์ปร ิมาณน ้ ำฝนตกหน ั ก ในประ เทศ ไทย 
(Thitipong, Kanchai. et al., 2023) หรือโมเดลที ่รวม
ข้อมูลดาวเทียมอินฟราเรด เครื่องวัดฝน และการสังเกต
ด้วยเรดาร์ได้รับการพัฒนาเพื่อปรับปรุงการประมาณการ
ปริมาณน้ำฝน ช่วยในการคาดการณ์น้ำท่วมสำหรับพื้นที่
ต่ำ เช่น กรุงเทพ (Thippawan, Thodsan. et al., 2021)  
 วิธี Winter’s method สามารถปรับปรุงการ
คาดการณ์ปริมาณน้ำฝนโดยการจับแนวโน้มและฤดูกาล
ในข้อมูลอนุกรมเวลาได้อย่างมีประสิทธิภาพ การศึกษา
แสดงให้เห็นว่าวิธีฮอลต์-วินเทอร์มักใช้ในการคาดการณ์
ร ู ป แ บ บ ก า ร ฝ น (Novika, Nur, Aini., et al. 2022, 
Vanessa, A., Otieno., et al. 2022, Bernard, M., 
Hlalele. 2022) เป็นที่ทราบกันดีว่ามีความสามารถในการ
จัดการกับข้อมูลปริมาณน้ำฝนตามฤดูกาลซึ่งมีความสำคญั
ต่อการคาดการณ์แนวโน้มในอนาคตอย่างแม่นยำ (Victor, 
Anthonysamy., et al. 2023) นอกจากนี้ วิธี Winter’s 
method กรณีตัวแบบเชิงคูณ  มีประสิทธิภาพในการ
คาดการณ์ข้อมูลอนุกรมเวลาที่มีแนวโน้มและฤดูกาล ให้
ผลลัพธ์ที่ดีกว่าเมื่อเทียบกับวิธีการอื่น (Priyadarshani, 
Priyanka., et al. 2022) นอกจากนี้ วิธีการนี้ยังช่วยใน
การสร้างแบบจำลองและทำนายรูปแบบการฝนตกทำให้
สามารถวางแผนและจัดการทรัพยากรน้ำเพื่อการเกษตร
และใช ้ ในบ ้านได ้ด ีข ึ ้นด ังน ั ้น การรวมว ิธีWinter’s 
method ในแบบจำลองการพยากรณ์ปร ิมาณน้ำฝน
สามารถนำไปสู ่การปรับปรุงความแม่นยำและความ
น่าเชื่อถือในการทำนายแนวโน้มและรูปแบบการฝนตกได้ 
 แบบจำลอง ARIMA ใช้สำหรับการพยากรณ์
ปริมาณน้ำฝนในภูมิภาคต่างๆ เช่น อัสสัม เมฆาลัย และ 
บริษัท เทศบาลโกลกาตาแบบจำลองเหล่านี ้วิเคราะห์
ข้อมูลอนุกรมเวลาของรูปแบบการฝนเพื่อทำนายแนวโน้ม
ในอนาคตด้วยการรวมค่าในอดีตของซีรีส์ โมเดล ARIMA 
คาดการณ์การกระจายปริมาณน้ำฝนอย่างแม่นยำ ช่วยใน
การจัดการภัยพิบัต ิ การวางแผนทรัพยากร และการ
ตัดสินใจทางการเกษตรประสิทธิภาพของโมเดล ARIMA 
อยู่ที ่ความสามารถในการจัดการกับความซับซ้อนของ
ข้อมูลปริมาณน้ำฝน โดยให้การคาดการณ์ที่แม่นยำไปถึง
ห้าปีข้างหน้านอกจากนี้ประสิทธิภาพของโมเดล ARIMA 
ยังเปรียบเทียบกับเทคนิคการถดถอยอื่น ๆ แสดงให้เห็น
ถึงความเหนือกว่าในการให้การคาดการณ์ที ่เชื ่อถือได้

สำหรับการจัดการน้ำในเมืองและวัตถุประสงค์ทางการ
เกษตร 
 โมเดล SVM ทำนายปริมาณน้ำฝนอย่างแม่นยำ
โดยการใช้ประโยชน์จากความสามารถในการเรียนรู้ของ
เครื่องการศึกษาต่าง ๆ ได้เน้นถึงประสิทธิภาพของ SVM 
ในการทำนายปริมาณน้ำฝน  ตัวอย่างเช่น การศึกษาโดย 
R Praveena et al. มุ ่งเน้นไปที ่แบบจำลอง เช่น การ
ถดถอยโลจิสติกส์และ SVM สำหรับการพยากรณ์ปริมาณ
น้ำฝนที่แม่นยำ นอกจากนี้การวิจัย ได้เปรียบเทียบโมเดล 
SVM และ ARIMA แสดงให้เห็นว่า SVM มีอัตราความ
แม่นยำสูง 97.532% ในการทำนายฝนตามข้อมูลสภาพ
อากาศรายวัน (R, Praveena., et al. 2023) การค้นพบ
เหล่านี้เน้นประสิทธิภาพการทำนายที่แม่นยำของ SVM 
ในการจัดการลักษณะที ่ซับซ้อนและระเหยของข้อมูล
ปริมาณน้ำฝน ทำให้เป็นเครื ่องมือที ่มีค ่าสำหรับการ
พยากรณ์ปริมาณน้ำฝนที่ถูกต้อง 
 แนวทางที่หลากหลายเหล่านี้มีส่วนช่วยในการ
คาดการณ์ปริมาณน้ำฝนที่แม่นยำและเช่ือถือได้มากขึ้น ใน
ประเทศไทยเกี่ยวกับการพยากรณ์น้ำฝนมีการพัฒนาอย่าง
ต่อเนื ่อง มีเทคโนโลยีใหม่ ๆ เช่น ปัญญาประดิษฐ์ (AI) 
และ การเร ียนรู ้ของเครื ่อง (Machine Learning) ถูก
นำมาใช้เพื่อพัฒนาโมเดลการพยากรณ์ที่มีความแม่นยำ
มากขึ้น  
 งานวิจัยนี ้ มุ ่งเน้นไปที่การพยากรณ์ปริมาณ
น้ำฝนในจังหวัดนครราชสีมาโดยใช้วิธ ีพยากรณ์ของ
Winter’s method ARIMA method และ วิธี SVM แล
ทำการเปรียบเทียบการพยากรณ์และหาวิธีที ่เหมาะสม
ที่สุดมาใช้เป็นสารสนเทศในการวางแผนและเตรียมความ
พร้อมรับมือกับปัญหาที่จะเกิดจากการเปลี่ยนแปลงของ
น้ำฝนและสภาพอากาศของจังหวัดนครราชสีมา ซึ่งผลที่
ได้จากการศึกษาวิจัยจะเป็นแนวทางสำหรับการวางแผน
รับมือกับสภาวการณ์น้ำที่จะเกิดขึ้นในอนาคตของจังหวัด
นครราชสีมา 
 
วิธีดำเนินการวิจัย  
การเก็บรวบรวมข้อมูล 
 การเก็บรวบรวมข้อมูลจากศูนย์อุทกวิทยาและ
บร ิหารน้ำภาคตะว ันออกเฉียงเหน ือตอนล่าง กรม
ชลประทาน  ดังต่อไปนี้ 
 1. ประชากรในการศึกษา คือ ปริมาณน้ำฝน
เฉลี่ยต่อเดือนของจังหวัดนครราชสีมา 
 2. ตัวอย่าง คือ ปริมาณน้ำฝนเฉลี่ยต่อเดือนของ
จังหวัดนครราชสีมา ตั้งแต่ เดือนมกราคม พ.ศ.2551 –
ธันวาคม พ.ศ. 2564   
 3. ตัวแปรที่ใช้ในการศึกษาประกอบด้วย ตัว
แปรอิสระ ได้แก่ ช่วงเวลา (รายเดือน) เดือนมกราคม  
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พ.ศ. 2551 – ธันวาคม พ.ศ. 2564 ตัวแปรตาม ได้แก่ 
ปร ิมาณน้ำฝนเฉล ี ่ยต ่อเด ือน ต ั ้ งแต ่ เด ือนมกราคม         
พ.ศ. 2551 – ธันวาคม พ.ศ. 2564 
 
การวิเคราะห์ข้อมูล 
 การวิเคราะห์ข้อมลูการวิจัยครั้งนีม้ีขั้นตอน
ดังต่อไปนี้  
 1. นำข้อมูลปริมาณน้ำฝนเฉลี่ยต่อเดือนของ
จังหวัดนครราชสีมา ตั้งแต่ เดือนมกราคม  พ.ศ.2551 – 
ธันวาคม พ.ศ. 2564  โดยเก็บข้อมูลจากศูนย์อุทกวิทยา
และบรหิารน้ำภาคตะวันออกเฉียงเหนือตอนล่าง กรม
ชลประทาน  คำนวณหาค่าสถิติเบือ้งต้นโดยใช้โปรแกรม
สำเรจ็รูปทางสถติิ (R program)  โดยชุดท่ี 1 เป็นชุด
ข้อมูลที่ทำการสร้างตัวแบบ (Training Set) 11 ปี ตั้งแต่ 
เดือนมกราคม 2551 – ธันวาคม 2561  
 2. นำข ้อม ูลมาว ิ เคราะห ์ตามข ั ้นตอนการ
พยากรณ์ด ้วยว ิธีWinter’s method โดยการคำนวณ
ระดับเริ่มต้น จากนั้นคำนวณหาค่าพารามิเตอร์ซึ่ง  แบ่งได้
เป็น 2 ประเภท คือ แบบ Additive Winter’s Method  
แ ล ะ   แ บ บ  Multiplicative Winter’s Method ซึ่ ง
งานวิจัยนี้ใช้แบบ Additive Winter’s Method  ซึ่งมีตัว
แบบดังนี ้
 0 1t t tY t S ab b= + + +    เมื่อ  

tY  คือ ข้อมูลหรือค่าสังเกต ณ เวลา t  

0b  คือ ค่าแสดงระยะตดัแกนและอาจเรียกว่าเป็น
ส่วนประกอบถาวร 

1b  คือ ค่าแสดงความชันของแนวโน้มอาจเรียกสั้นๆว่า  
แนวโน้ม 

tS  คือ ค่าที่แทนส่วนประกอบท่ีเป็นการเปลีย่นแปลงตาม
ฤดูกาล 

ta  คือ ค่าที่แทนส่วนประกอบของการรบกวนสุม่ตัวแบบ
พยากรณ์ที่ค่าเวลา l  หน่วยล่วงหน้า คือ  

0 1

^ ^

( ) ( ) ( ) ( )t tY n n S t sb b += + + + -l$ $l l l  

ค่าประมาณคำนวณได้เป็น 
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โดยที่ค่า 1 2,a a  และ 3a  คือ ค่าคงท่ีในการทำให้เรียบ 

โดยที่ 10 1a< < , 20 1a< <  และ 

30 1a< < . 

 2. สร ้างต ัวแบบ ว ิธ ีพยากรณ์ของWinter’s 
method ARIMA  

โดยตัวแบบ ARIMA เป็นตัวแบบที่สร้างจากวิธี
ของบอกซ์และเจนกินส์ โดยพยากรณ์ข้อมูลจากรูปแบบ
หลัก 2 รูปแบบ ได้แก่ รูปแบบ Autoregressive (AR) คือ 
รูปแบบที่กำหนดว่าค่าพยากรณ์ที่เวลาใดๆ ขึ้นอยู่กับค่า
สังเกตก่อนหน้า และรูปแบบ Moving average (MA) คือ 
รูปแบบที่กำหนดว่า ค่าพยากรณ์ที่เวลาใดๆ ขึ้นอยู่กับค่า
คลาดเคลื ่อนก่อนหน้า และเรียกรูปแบบ AR รวมกับ 
ร ูปแบบ MA ว่า ร ูปแบบ ARMA ซึ ่งเป ็นร ูปแบบการ
วิเคราะห์อนุกรมเวลาที่เป็นสเตชันนารี ในกรณีที่อนุกรม
เวลาไม่เป็นสเตชันนารีจะต้องแปลงอนุกรมเวลาให้เป็นส
เตชันนารี และเรียกรูปแบบที่ใช้วิเคราะห์อนุกรมเวลาที่
แปลงให้เป็นสเตชันนารี ได้ว่า รูปแบบ  ARIMA โดยมี
รูปแบบทั่วไปที่เขียนในรูปของตัวดำเนินการย้อนกลับ 
(Backward shift operator: B) ใน รูปสมการดังนี ้ 

1 1( ) ( )( ) ( ) ( ) ( )
S d S D S

P P t q Q tB B B B Y B B aq f jQ - - =  

เมื่อ 1t tBY Y -= และ k
t t kB Y Y -=  โดยที ่         

     2
1 21( ) ...

P
q qB B B Bf f f f= - - - -  

      2
1 21( ) ...

P
p pB B B Bq q q q= - - - -  

  2
1 21( ) ...

S S S PS
p pB B B BQ = - Q - Q - - Q  

   2
1 21( ) ...

S S S QS
Q QB B B Bj j j j= - - - -  

สำหรับการสร้างตัวแบบ ARIMA ต้องวิเคราะห์
อนุกรมเวลา เพื่อกำหนดรูปแบบ ARIMA(p,d,q)(P,D,Q)
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S  ที่เหมาะสมกับอนุกรมเวลา โดยเป็นขั้นตอนในการ
เลือกอันดับ p, d, q เนื่องจากแนวโน้ม และอันดับ P, D, 
Q เนื่องจากฤดูกาล ซึ่งภาษา R มีฟังก์ชัน auto.arima() 
ท ี ่ ใช ้ ในการระบ ุร ูปแบบ ARIMA(p,d,q)(P,D,Q) S  ที่
เหมาะสม ดังนั้น การพยากรณ์อนุกรมเวลาด้วยตัวแบบ 
ARIMA จึงมีแต่ละขั้นตอนได้ ดังนี้ 
2.1 ขั้นตอนรวบรวมข้อมูล จากขอ้มูลทุติยภูมิที่ได้  
2.2 ขั้นตอนที่นำข้อมูลทุติยภูมิที่รวบรวมได้ มาสร้าง เป็น
ข้อมูลอนุกรมเวลา เรียงตามลำดับเวลา โดยมีคาบเวลา
เป็นรายเดือน  
2.3 ขั ้นตอนการกำหนดรูปแบบของตัวแบบ ARIMA ที่ 
เหมาะสมกับชุดข้อมูลฝึกสอน โดยเป็นการกำหนดอันดับ 
p, d, q และอันดับ P, D, Q ของตัวแบบ ARIMA ด้วย
ฟังก์ชัน auto.arima()  
2.4 ขั ้นตอนการสร้างตัวแบบ ARIMA จากชุดข้อมูล
ฝึกสอน โดยนำค่าอันดับ p, d, q และ อันดับ P, D, Q ที่
ได ้จากขั ้นตอนที ่ 3 มาใช้สร ้างตัว แบบ ARIMA ด้วย
ฟังก์ชัน arima()  
2.5 ขั ้นตอนการนำตัวแบบ ARIMA พยากรณ์ค่าสังเกต 
ล่วงหน้า 12 คาบเวลา ด้วยฟังก์ชัน predict() ในภาษา R 
นำไปเปรียบเทียบกับชุดข้อมูลตรวจสอบ ซึ่งเป็นค่าสังเกต
ในช่วงเวลา เดียวกัน  
2.6 ขั้นตอนการวัดความแม่นยำของการพยากรณ์ โดยนำ 
ค่าพยากรณ์ที่ได้จากตัวแบบมาเปรียบเทียบกับค่าจริงของ
ชุดข้อมูลตรวจสอบ ด้วยการวัดค่าคลาดเคลื่อน ทางสถิติ 
ได้แก่ ค่า RMSE (Root Mean Square Error) 
 3. วิธี Support Vector Machine  

วิธีการของซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน SVM ที่
วิจัยครั้งนี้ใช้คือ ซัพพอร์ตเวกเตอร์รีเกรสชัน (SVR) เป็น
เทคนิคที่ใช้ถูกนำเสนอโดย Vapnik มาวิเคราะห์ความ
ถดถอยระหว่างอินพุตเวกเตอร์ ( Input vector) และตัว
แปรเอาท์พุต (Output variables) ซึ ่งนำมาใช้กับการ
พยากรณ์อนุกรมเวลาได้ โดยเปลี่ยนการจำแนกคลาสด้วย 
SVM เป ็นการทำนายค่าด้วย SVR ที ่ม ี เป ้าหมาย คือ 
ต ้องการค้นหาความสัมพันธ ์เช ิงเส ้นระหว่างอินพุต
เวกเตอร์ในมิติขนาด n ( nX RÎ ) และตัวแปรเอาท์พุต   

( y RÎ ) และเน ื ่องจาก SVR ด ัดแปลงมาจาก SVM 

ดังนั ้น สมการความถดถอยของ SVR จึงคล้ายคลึงกับ
สมการไฮเปอร ์ เพลน (Hyperplane) ของ SVM โดย
สมการความถดถอยของ SVR แสดงได ้ด ั งสมการ 
( )

Tf x w x b= +  เม ื ่อ w และ b เป ็นความชันและ

ออฟเซต (Offset)ของเส้นความถดถอย โดยการกำหนดคา่
ของ w และ b ทำได้ด้วยการหาค่าต่ำสุดของสมการ 

2

1

1
2

( )
l

i i
i

c
R w y f x

l e=
å= + -   

การใช้เทคนิค SVR ทำนายค่าเอาท์พุตจาก
อินพุตเวกเตอร์ จะมีการสร้างท่อเอปซิลอน (Epsilon 
tube) โดยใช ้  ฟ ังก ์ช ันส ูญเส ีย (Loss function) ที ่มี
หลากหลายรูปแบบ ในงานวิจัยนี้ใช้ฟังก์ชันสูญเสียแบบ
เอปซิลอนอินเทนซีฟ (𝜀 - insensitive loss function) ที่
นำเสนอโดย Vapnik เพราะเป็นฟังก์ชันสูญเสีย ที่นิยมใช้
ในงานวิจัยอย่างแพร่หลายโดยแสดงได้ดังสมการ 

0 ( )
( )

( )

i
i i

i

if y f x
y f x

y f x Otherwise

ee

ee e

ì - £ïï
- = í

ï - -ïî
  

การแก้ปัญหาของสมการ ที่มีเงื่อนไขตามสมการ
ก่อนหน้าสามารถปรับให้อยู่ในรูปแบบการแก้ปัญหาแบบ
ด ูอ ัล (Dual problem) ด ้วยการใช ้ต ัวค ูณลากรองจ์  
(Lagrange multipliers) ดังสมการ 

1 1 1 1

1
2

*

* * * *

( , )

( )( ) ( ) ( )

p i i

l l l l
T

i i j j i j i i i i i
i j i i

Maximize L

x x y

a a

a a a a e a a a a
= = = =
å= - - - - + + -å å å

1
0

0 1

0 1

*

*

( )

, ,...,

, ,...,

l
i i

i
i

i

Subject to C i l

C i l

a a

a

a

=

ìïï - =åïïïïï
£ £ =í

ïïïï £ £ =ïïïî

  

เม ื ่อ *
,i ia a  เป ็นต ัวค ูณลากรองจ ์  C เป็น

จำนวนเต็มที่เป็นค่าคงที่ ซึ่งเป็นค่าใช้จ่าย (Cost) เมื่อมี
ข้อผิดพลาด (Error) เกิดขึ้น 𝜀 เป็นความกว้างของท่อเอป
ซิลอน หรือเป็นความคลาดเคลื่อนของชุดข้อมูลฝึกสอน 
และ l ค ือจำนวนของซ ัพพอร ์ตเวกเตอร์  (Support 
vector) ซึ่งอินพุตเวกเตอร์ที่เป็นซัพพอร์ตเวกเตอร์ จะมี 

*
,i ia a > 0 ส่วนอินพุตเวกเตอร์ที่มิใช่ซัพพอร์ตเวกเตอร์

จะมี *
,i ia a = 0 และหลังจากที่คำนวณค่า ia  และ *

ia  
จากชุดข้อมูลฝึกสอน จะสามารถสร้างสมการ SVR เพื่อใช้
ทำนายค่าเอาท์พุตจากอินพุตเวกเตอร์ ได้ดังสมการ 

0
1

*( ) ( )
l

T T
i i i

i
f x w x b x x ba a

=
å= + = - +  

โดยที่ เวกเตอร์ถ่วงน้ำหนัก ( 0w ) เป็นดังสมการ 

0
1

*( )
l

i i i
i

w xa a
=
å= -   
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รูปแบบสมการถดถอยเชิงเส้นแต่ในกรณีที่เป็น
การถดถอยแบบไม่เป็นเชิงเส้นสามารถส่งอินพุตเวกเตอร์
ไปยังมิติที ่ส ูงขึ ้น (High dimensional feature space) 
โดยใช้เคอร์เนลฟังก์ชัน(Kernel function) ซึ่งเคอร์เนล
ฟังก์ชันที่ใช้ในวิจัยครั ้งนี ้คือ ลีเนียร์เคอร์เนล (Linear 
kernel): ( , )

T
i ik x x x x=  

ดังนั้นสามารถเขียนใหม่ในรูปแบบการถดถอย
ไม่เป็นเชิงเส้น โดยใช้เคอร์เนลฟังก์ชันได้ดังสมการ 

1

*( ) ( ) ( , )
l

i i i
i

f x k x x ba a
=
å= - +    

สำหรับงานวิจัยนี้ ดำเนินการเขียนโปรแกรมทุก
ข ั ้นตอน ด ้วยการใช ้ภาษา R โดยการสร ้างต ัวแบบ
พยากรณ์ด ้วยเทคนิค SVR จะใช ้ฟ ังก ์ช ัน svm() ใน
แพคเกจชื่อ e1071 ที ่เผยแพร่โดย David Meyer และ
คณะ ในส่วนเก็บข้อมูลของภาษา R (CRAN repository 
of R language) ซึ ่งการนำ SVR ไปใช้กับการพยากรณ์
อนุกรมเวลา จะต้องปรับชุดข้อมูลให้อยู ่ในรูปแบบของ
อินพุตเวกเตอร์และทาร์เก็ต { } 1( ( , ) ) )

n
i iD x y ==  จากนั้น

สร้างตัวแบบพยากรณ์จำนวน 12 ตัวแบบ โดยเหตุผลที่
เลือกสร้างตัวแบบ จำนวน 12 ตัวแบบ เนื่องจาก อนุกรม
เวลาที่นำมาศึกษา มีคาบเวลาเป็นรายเดือน และมีจำนวน
คาบเวลาใน 1 ฤดูกาล เท่ากับ 12 คาบเวลา ตามรอบปี
ปฏิทิน ซึ ่งแต่ละตัวแบบ มีความแตกต่างที่จำนวนของ
อินพุตเวกเตอร์ นั่นคือ ตัวแบบที่ 1 มีอินพุตเวกเตอร์ 1 
ตัว เป็นค่าสังเกตล้าหลัง 1 คาบเวลา ไล่ไปตามลำดับ
จนถึงตัวแบบท่ี 12 มีอินพุตเวกเตอร์ 12 ตัว เป็นค่าสังเกต
ล้าหลังตั้งแต่ 1 ถึง 12 คาบเวลา การสร้างตัวแบบ SVR 
จะต้องกำหนดค่าพารามิเตอร์ C และ 𝜀 โดยแพคเกจ 
e1071 มีฟังก์ชัน tune() ที่ใช้สำหรับการกำหนดค่า C 
และ 𝜀 ที่เหมาะสมที่สุด ดังนั้น จึงใช้ฟังก์ชัน tune() ใน
การกำหนดค่า C และ 𝜀 ให้กับตัวแบบ SVR  
 4. นำวิธีทั้งสามวิธีไปพยากรณ์ข้อมูลล่วงหน้า 3 
ปี (Testing Set)  ตั้งแต่ เดือนมกราคม 2562 – ธันวาคม 
2564 จากนั้นนำไปเปรียบเทียบกับกับข้อมูลชุดที่ 2 เป็น
ข้อมูลที่ใช้ในการประเมินตัวแบบโดยใช้ข้อมูล 3 ปี ตั้งแต่ 
เดือนมกราคม 2562 – ธันวาคม 2564 
 5. ใช้ค่า RMSE เป็นค่าประเมินตัวแบบท่ีมีความ
เหมาะสมที่สุดในการพยากรณ์น้ำฝนจังหวัดนครราชสีมา 
 
ผลการวิจัย  

การวิจัยครั ้งนี ้ได้แบ่งผลการวิเคราะห์ข้อมูล
อนุกรมเวลาของปริมาณน้ำฝนจังหวัดนครราชสีมา 

วิเคราะห์ข้อมูลแยกเป็น 2  ส่วน คือ โดยใช้วิธีพยากรณ์
ของWinter’s method และเทคนิควิเคราะห์อนุกรมเวลา 
ARIMA method และ ว ิธ ี  Support Vector Machine 
และ การพยากรณ์ปริมาณน้ำฝน 3 ปีล่วงหน้า ทั้งประเมิน
ค่าที่เกิดขึ้น ข้อมูลที่ใช้ในการศึกษานี้คือปริมาณน้ำฝนราย
เดือนของจังหวัดนครราชสีมา  ตั ้งแต่ เดือนมกราคม 
2551 ถึง  ธันวาคม 2564 (จำนวน 168 ข้อมูล) :ซึ่งได้เก็บ
รวบรวมข้อมูลจากสถานีอุตุนิยมวิทยานครราชสีมา ซึ่งใช้
ข้อมูลเพื่อสร้างตัวแบบซึ่งปริมาณน้ำฝนรายเดือนของ
จังหวัดนครราชสีมา แสดงดังภาพท่ี 1 

 

ภาพที่ 1 ปริมาณน้ำฝนรายเดือนจังหวดันครราชสีมา  ตั้งแต่เดือน
มกราคม พ.ศ. 2551 ถึง  ธันวาคม  พ.ศ. 2564 
จากภาพที่ 1 จะเห็นว่าปริมาณน้ำฝนไม่แสดง

แนวโน้ม  แต่มีฤดูกาลซึ่งปริมาณน้ำฝนสูงสุดที่เกิดขึ้นใน
เดือนกันยายน พ.ศ. 2548 ปริมาณน้ำฝนมีค่าเฉลี่ย 
102.13 มม. จากนั้นทำการทดสอบการแจกแจงแบบปกติ 
ด้วย Shapiro-Wilk test พบว่าไม่มีการแจกแจงแบบปกติ 
และทดสอบความคงที ่ของข้อม ูลด ้วย Augmented 
Dickey-Fuller Test พบว่าข้อมูลมีความคงที่ จะเห็นได้
จากภาพของ ACF และ PACF ของปริมาณน้ำฝน ดัง
ตารางที่ 1 และภาพที่ 2 

ตารางที่ 1 ค่าสถิติและการทดสอบข้อมูลปริมาณน้ำฝน
ของจังหวัดนครราชสีมา 

ตัวสถิต ิ ค่าสถิต ิ P-value 
ค่าเฉลี่ย 102.13  
ส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน 101.60  
ความเบ ้ 0.92  
ความโด่ง 0.02  
Shapiro-Wilk test 0.88* 0.00 
Augmented Dickey-
Fuller Test -7.58* 

0.01 

*มีระดับนยัสำคญั 0.05 
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ภาพที่ 2 ภาพของ ACF และ PACF ปรมิาณน้ำฝนรายเดือนจังหวัด
นครราชสีมา 

 

การสร ้างแบบจำลอง ว ิธ ีพยากรณ์ของWinter’s 
method(Winter’ s Method) สำหรับปริมาณน้ำฝน
จังหวัดนครราชสีมา 

จากภาพท่ี 1 จะเห็นว่าปรมิาณน้ำฝนไม่แสดง
แนวโน้ม  แต่มีฤดูกาลแบบบวก ซึง่ผลการวเิคราะห์และ
ค่าสถิติตา่งๆ ของตัวแบบแสดงในตารางที่ 2  ซึ่ง
ประกอบด้วยคา่ในแต่ละฤดูกาล  และค่าสถิติในตัวแบบ
พยากรณ ์
ตารางที่  2  ค่าพารามิเตอร์ในตัวแบบวธิีการพยากรณ์ของ

Winter’s method 

พารามิเตอร ์ ค่าพารามิเตอร ์

1a  0.11 

2a  0.01 

3a  0.23 

µ
0 0( )b  87.08 

µ
1 0( )b  -0.56 

 1S  -80.44 

2S  -72.09 

3S  -36.27 

4S  16.17 

5S  55.34 

6S  34.01 

7S  68.62 

พารามิเตอร ์ ค่าพารามิเตอร ์

8S  83.8 

9S  181.24 

10S  88.24 

11S  -72.05 

12S  -75.87 

ได้ตัวแบบการพยากรณ์คือ   

0 1

^ ^

( ) ( ) ( ) ( )t tY t t S t sb b += + + + -l$ $l l l  

โดย 
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00 23 0 77
^^ ^

( ) . ( ( )) . ( )t ttS t Y t S t sb= - + -  

เมื่อ  µ0 0 87 08( ) .b = ,  µ1 0 0 56( ) .b = -  

จากนั้นทำการพยากรณ์โดยใช้ตัวแบบวิธีการข้างต้น
พยากรณไ์ดด้ังภาพท่ี 3 
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ภาพที่ 3 การพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนรายเดือนจังหวัดนครราชสีมา  
โดยวธิี Winter’s method 

 

การสร ้างแบบจำลอง ว ิธ ีพยากรณ ์ของ  ARIMA 
method สำหรับปริมาณน้ำฝนจังหวัดนครราชสีมา 

เมื่อพิจารณาการเคลื่อนไหวของข้อมูลในภาพที่ 2 
พบว ่า ข ้อม ูลของปร ิมาณน ้ำฝนรายเด ือนจ ังหวัด
นครราชสีมามีลักษณะที่คงที่จึงทำการหาผลต่างข้อมูล
เฉพาะส่วนของฤดูกาลซึ ่งค่าของแท่ง ACF PACF อยู่
ในช่วงของสถิติทดสอบ จะมีเพียง Lag ของฤดูกาลที่มีค่า
ไม่เป็น 0  ซึ่งทำการหาผลต่าง 1 ครั้ง จึงสามารถทำการ
วิเคราะห์โดยใช้วิธีการของบอกซ์และเจนกินส์  โดยตัว
แบบที ่เหมาะสมของปริมาณน้ำฝนรายเด ือนจังหวัด
น ค ร ร า ช ส ี ม า ที่ เ ห ม า ะ ส ม ท ี ่ ส ุ ด คื อ 

( )( )12ARIMA 0 0 0 0 1 1, , , ,   ซ ึ ่งนำมาวิเคราะห์ค่าที่
เหมาะสมที่สุดจากภาพ ACF ของความคลาดเคลื่อนของ
ค่าพยากรณ์ ดังภาพที่ 4 และสถิติ Akaike Information 
Criterion (AIC) ท ี ่ ให ้ค ่าน ้อยที ่ส ุด  พบว่าต ัวแบบที่
เหมาะสมมากที่สุดได้ประมาณค่าพารามิเตอร์ดังตารางที่ 
4  ซึ่งสามารถเขียนเป็นตัวแบบได้ดังนี้  

12 11 1 1( ) ( )t tB Y B e- = +  

จากนั้นทำการพยากรณ์โดยใช้ตัวแบบวิธีการข้างต้น
พยากรณไ์ดด้ังภาพท่ี 5 

 

 

 

 

 

 

ตารางที่ 4 ค่าพารามิเตอร์ของตัวแบบ ARIMA ข้อมูลปริมาณน้ำฝน
ของจังหวัดนครราชสีมา 

พารามิเตอร ์ ค่าพารามิเตอร ์
ส่วนเบี่ยงเบน

เฉลี่ย 
p-

value 

1j  -1.00* 0.18 0.00 

Box-
Pierce 
test 

5.2872 

  

0.15 

 

AIC 1368.58   

*มีระดับนยัสำคญั 0.05 

 
ภาพที่ 4 ACF ของความคลาดเคลื่อนของค่าพยากรณ์ด้วยวธิี 

ARIMA 

 

ภาพที่ 5 การพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนรายเดือนจังหวัดนครราชสีมา  
โดยวธิี ARIMA 

 

การสร ้างแบบจำลอง ว ิธ ีพยากรณ์ของ  Support 
Vector Machine (SVM) สำหรับปริมาณน้ำฝนจังหวัด
นครราชสีมา 
 แบบจำลอง วิธีพยากรณ์ของ Support Vector 
Machine (SVM)  สำหร ับการสร ้างตัวแบบ Support 
Vector Regression ที่ไม่เป็นเชิงเส้น งานวิจัยนี้ได้ทำการ
ปร ับค ่า Gamma โดยใช ้ค ่า Gamma เป ็น 10 ส ่วน 
Kernel คือชุดของฟังก์ชันทางคณิตศาสตร์ในรูปแบบ
ต่างๆ ที ่กำหนดเป็น Kernel มีความแตกต่างของการ
แปลงผลข้อมูล Kernel จะทำงานโดยการรับข้อมูลเป็น
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อินพุตและแปลงเป็นรูปแบบ ที่ต้องการในงานวิจัยนี้ได้ใช้
ค่า Kernel เป็นแบบ Radial ซึ่งเมื่อพิจารณาชุดที่ 1 เป็น
ชุดข้อมูลที ่ทำการสร้างตัวแบบ (Training Set) ได้ค่า 
RMSE เป็น 74.09943 และกราฟของการสร้างตัวแบบ
แสดงให้เห็นดังภาพท่ี 6 

 

ภาพที่ 6 การพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนรายเดือนจังหวัดนครราชสีมา 
Training Set โดยวิธ ีSVM 
 

นำกระบวนการทั้งหมดไปทำการพยากรณ์ ผล
จากการสร้างตัวแบบ Support Vector Regression ไป
พยากรณ์ Testing Set  ตั้งแต่ เดือนมกราคม 2562 – 
ธันวาคม  2564 ซึ่งได้ค่า RMSE เป็น 33.84099 และ
กราฟของการสร้างตัวแบบแสดงให้เห็นดังภาพท่ี 7 

 

ภาพที่ 7 การพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนรายเดือนจังหวัดนครราชสีมา 
Testing Set โดยวิธ ีSVM 

 

การประเมินตัวแบบที ่มีความเหมาะสมที ่สุดในการ
พยากรณ์น้ำฝนจังหวัดนครราชสีมา 

เมื ่อพิจารณาตารางที ่ 5 การพยากรณ์ข้อมูล
ปริมาณน้ำฝน โดยชุดที่ 1 เป็นชุดข้อมูลที่ทำการสร้างตัว
แบบ (Training Set) โดยใช้ข้อมูล 11 ปี ตั ้งแต่ เดือน
มกราคม 2551 – ธันวาคม  2561 วิธีที่เหมาะสมมากท่ีสดุ
ค ือ ARIMA ม ีค ่าว ัดความคลาดเคล ื ่อน RMSE เป็น 
62.28357  สำหรับการพยากรณ์ข้อมูลล่วงหน้า 3 ปี 
Testing Setต ั ้ งแต ่ เด ือนมกราคม 2562 – ธ ันวาคม  
2564 วิธีที ่เหมาะสมมากที ่ส ุดคือ SVM มีค่าวัดความ
คลาดเคลื่อน RMSE เป็น 33.84099 ดังตารางที่ 5 

ตารางที่ 5 ค่าวัดความคลาดเคลื่อนของตัวแบบที่มีความเหมาะสม
ที่สุดในการพยากรณ์น้ำฝนจังหวัดนครราชสีมา 

เทคนิคการ

พยากรณ ์

Training Set Testing Set 

RMSE 

Winter’s 

method 

72.56038 
 

84.62343 

ARIMA method 64.52341 
 

64.71697 

SVM method 74.09943 33.84099 

 
อภิปรายผล 
 ข้อมูลปริมาณน้ำฝนของจังหวัดนครราชสีมาไม่
แสดงแนวโน้ม แต่มีฤดูกาลซึ่งปริมาณน้ำฝนสูงสุดที่เกิดขึ้น
ในเดือนกันยายน พ.ศ. 2548 มี ปริมาณน้ำฝนมีค่าเฉลี่ย 
102.13 มม. พบว่าไม่มีการแจกแจงแบบปกติ และข้อมูล
มีความคงที่ พบว่า วิธีการของ ARIMA พบว่าตัวแบบที่
เหมาะสมของปริมาณน้ำฝนรายเดือนจังหวัดนครราชสีมา
ที่ เหมาะสมท ี ่ ส ุดค ือ ( )( )12ARIMA 0 0 0 0 1 1, , , ,  ซึ่ ง
นำมาวิเคราะห์ค่าที ่เหมาะสมที ่ส ุดจากสถิต ิ Akaike 
Information Criterion (AIC) ที่ให้ค่าน้อยท่ีสุด สอดคล้อง
กับงานวิจัยของ C., Vijayalakshmi., et al. (2022)  ส่วน
แบบจำลอง วิธีพยากรณ์ของ Support Vector Machine 
( SVM)  ผ ู ้ ว ิ จ ั ย จ ะส ร ้ า ง ต ั ว แ บบ  Support Vector 
Regression เมื่อสร้างตัวแบบท้ังสามและทำการพยากรณ์
เพื่อหาความคลาดเคลื่อนโดยชุดที่ 1 เป็นชุดข้อมูลที่ทำ
การสร้างตัวแบบ (Training Set) โดยใช้ข้อมูล 11 ปี 
ต ั ้งแต่ เดือนมกราคม 2551 – ธันวาคม  2561 วิธ ีที่
เหมาะสมมากที่สุดคือ ARIMA มีค่าวัดความคลาดเคลื่อน 
RMSE เป ็น 62.28357  สำหร ับการพยากรณ์ข ้อมูล
ล่วงหน้า 3 ปี (Testing Set)  ตั้งแต่ เดือนมกราคม 2562 
– ธันวาคม  2564 วิธีที่เหมาะสมมากที่สุดคือ SVM มีค่า
วัดความคลาดเคลื่อน RMSE เป็น 33.84099 สอดคล้อง
กับงานวิจัยของ R, Praveena., et al. (2023)  
 
ข้อเสนอแนะ  

การวิจัยนี้เป็นการพยากรณ์ปริมาณน้ำฝนใน
จังหวัดนครราชสีมาโดยใช้วิธีพยากรณ์ของ Winter’s 
method (Winter’s Method) และเทคนิคว ิ เคราะห์
อนุกรมเวลาของบอกซ์-เจนกินส์ (Box-Jenkins) หรือ 
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ARIMA method และ ว ิธ ี  Support Vector Machine 
โดยมีข้อเสนอแนะดังต่อไปนี้ 

1. ควรพยากรณ์ข้อมูลล่วงหน้าด้วยเทคนิคอื่น 
ตลอดจนอาจจะต้องเพิ่มปัจจัยอื่นๆ เข้ามาสร้างตัวแบบ
และนำมาใช้ประกอบกันกับการวางแผนแก้ปัญหาน้ำท่วม 
เช่น การวิเคราะห์อนุกรมเวลา การวิเคราะห์การถดถอยเชิง
พหุ  เป็นต้น 

2. กา รพยากรณ ์ ของข ้ อม ู ลน ้ ำฝน จ ั งหวั ด
นครราชสีมา ยังพบว่าข้อมูลของปริมาณน้ำฝนยังไม่อยู่
ในช่วงปัจจุบันหากมีสารสนเทศที ่ครบถ้วนทันสมัยจะ
สามารถพยากรณ์ได้ทันเหตุการณ์  

3. ในการพยากรณ์ปริมาณของข้อมูลจำนวนมาก
ควรใช้เทคนิค ARMA ส่วนของข้อมูลปริมาณน้อยควรใช้
เทคนิคของ SVM 

4. ค ว ร ม ี ก า ร น ำ ก า ร แ จ ก แ จ ง แ บ บ อ ื ่ น ม า
ประกอบการพิจารณา เช่น การแจกแจงแบบผสม เป็นต้น 
ในกรณีขอมูลมีการแจกแจงแบบอื่น นอกเหนือจากการ
แจกแจงแบบปกติ 
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