
วารสารศรปีทมุปรทิัศน� ฉบับวิทยาศาสตร�และเทคโนโลยี  ป�ที ่10 มกราคม - ธันวาคม 2561 
 

ป�ญญา เช่ียวชาญ เบิกบาน คุณธรรม  

146 
 

Trip Attraction Model using Social Network Data and Deep Learning 
 

Wirach Hirun1,*, Titaporn Pobutdee2 
1,2Faculty of Science and Engineering, Kasetsart University 

Chalermphrakiat Sakon Nakhon Province Campus 

 
Received: 31 July 2018 

Revised: 17 September 2018 

Accepted: 7 November 2018 
 

 

ABSTRACT 
 This research aims to develop a trip attraction model using online social network data. 

This research used the tourist data of the national park as a case study.  The deep learning approach 

was employed for developing a model. The performance of the model was then compared against 

linear regression analysis method and artificial neural network method.  The results indicated that 

check- in data could be used to create the trip attraction model.  The model derived from deep 

learning approach provided the highest predictive accuracy.  The mean percentage absolute error 

( MAPE)  of deep learning method was 43. 99, which was lower than those of the linear regression 

analysis method ( 386. 48)  and the artificial neural network method ( 88. 97) .  As such, developing a 

model using social network data will greatly reduce the cost of data surveying. 
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แบบจําลองการดึงดูดการเดินทางโดยใชขอมูลเครือขายสังคมออนไลนและการเรียนรูเชิงลึก 
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บทคัดยอ 
 งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงคเพื่อพัฒนาแบบจําลองการดึงดูดการเดินทางโดยใชขอมูลเครือขายสังคมออนไลน 

โดยงานวิจัยนี้ใชขอมูลการเดินทางเขาสูพื้นที่อุทยานแหงชาติเปนกรณีศึกษา ทําการพัฒนาแบบจําลองโดยใชวิธีการ

เรียนรูเชิงลึก และเปรียบเทียบกับการวิเคราะหดวยวิธีวิเคราะหความถดถอยและวิธีโครงขายประสาทเทียม 

ผลการวิจัยพบวา ขอมูลจากการเช็คอินสามารถนํามาสรางแบบจําลองการดึงดูด การเดินทางได เมื่อเปรียบเทียบ

แบบจําลองทั้งสามแบบพบวา แบบจําลองที่ไดจากวิธีการเรียนรูเชิงลึกใหความถูกตองในการพยากรณสูงที่สุด โดยให

คาเฉลี่ยเปอรเซ็นตของความคลาดเคลื่อนสัมบูรณเทากับ 43.99 ทั้งนี้คาที่ไดต่ํากวาวิธีวิเคราะหความถดถอยเชิงเสน

และวิธีโครงขายประสาทเทียมซึ่งมีคาเทากับ 386.48 และ 88.97 ตามลําดับ ทั้งนี้การพัฒนาแบบจําลองโดยใชขอมูล

เครือขายสังคมออนไลนจะชวยลดคาใชจายในการสํารวจขอมูลลงไดอยางมาก 

 

คําสําคัญ : แบบจําลองการดึงดูดการเดินทาง แบบจําลองการขนสง ขอมูลเครือขายสังคมออนไลน 
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ความเปนมาและความสําคัญของปญหา 
 แบบจําลองการดึงดูดการเดินทางเปนแบบจําลองหนึ่งในแบบจําลองตอเนื่อง 4 ข้ันตอน ซึ่งใชในงานวางแผน

ดานการจราจรและขนสง รวมทั้งสามารถนํามาประยุกตใชในการวางแผนดานการขนสงสาธารณะ หรือใชสําหรับการ

วางแผนการจัดการในพื้นที่ อยางไรก็ตาม การสํารวจขอมูลเพื่อจัดทําแบบจําลองการดึงดูดการเดินทางตองใช

คาใชจายและเวลาคอนขางมาก ดังนั้นจึงมักประสบปญหาในการดําเนินการโดยเฉพาะพื้นที่ซึ่งมีแรงดึงดูดการเดินทาง

ไมมากนัก เชน สถานที่ทองเที่ยวขนาดเล็ก จึงเปนสาเหตุใหขาดขอมูลในการวางแผนจัดการดานการจราจรและขนสง

ที่มีประสิทธิภาพ 

 ในปจจุบันเครือขายสังคมออนไลนและโทรศัพทสมารทโฟนไดเขามามีบทบาทในการใชชวีิตประจาํวันมากข้ึน 

ในป พ.ศ.2559 พบวาการใชสื่อสังคมออนไลนในประเทศไทยมีการใชเฟสบุค 41 ลานยูสเซอร สวนแอฟฟลิเคชั่นอ่ืนๆ 

ไดแก ทวิตเตอรมีจํานวนผูใช 5.3 ลานยูสเซอร อินสตาแกรมมีจํานวนผูใช 7.8 ลานยูสเซอร และไลนมีจํานวนผูใช 33 

ลานยูสเซอร การใชงานสื่อสังคมออนไลนนี้ไดเขามาเก่ียวของกับการเดินทางไปยังสถานที่ตางๆ โดยคนที่เดินทางไปยงั

สถานที่ตางๆนิยมการเช็คอินหรือโพสขอความเพื่อแสดงถึงการมาถึงสถานที่นั้นๆ ซึ่งขอมูลดังกลาวมีสวนเก่ียวของกับ

การเดินทางเขาสูพื้นที่ และคาดวาจะสามารถนํามาใชเปนตัวแปรเพื่อใชในการสรางแบบจําลองการดึงดูดการเดินทาง

ได แตเนื่องจากขอมูลที่เก่ียวของกับการเดินทาง มักเปนขอมูลที่มีความหยาบและยากตอการสรางสมการเพื่อหา

ความสัมพันธ ดังนั้นจึงจําเปนตองใชวิธีการในการสรางแบบจําลองที่มีประสิทธิภาพ  

 การเรียนรูเชิงลึก (Deep learning)เปนสาขาหนึ่งของการเรียนรูของเคร่ือง (Machine learning) ซึ่งเปน 

วิธีการที่พัฒนามาจากวิธีโครงขายประสาทเทียมใหมีประสิทธิภาพมากยิ่งข้ึน และถูกประยุกตใชในงานดานการ

วิเคราะหขอมูลขนาดใหญ (Big data) รวมถึงยังมีความสามารถในการวิเคราะหความสัมพันธของตัวแปรอิสระและตัว

แปรตาม โดยการเรียนรูเชิงลึกถูกใชในการวิเคราะหขอมูลที่ซับซอนเพื่อหาความสัมพันธ อาทิเชน การจําแนกภาพถาย  

 

วัตถุประสงคของการวิจัย 
 งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงคเพื่อพัฒนาแนวทางในการประยุกตใชขอมูลเครือขายสังคมออนไลนเพื่อใชในการ

สรางแบบจําลองการดึงดูดการเดินทาง โดยการใชขอมูลการเช็คอินในโปรแกรมเฟสบุคของการเดินทางเขาสูสถานที่

ทองเที่ยวประเภทอุทยานแหงชาติและใชการเรียนรูเชิงลึกในการประมวลผลขอมูล โดยผลที่ไดจะเปนแนวทางเพื่อนํา

ประยุกตใชในพื้นที่อ่ืนๆ ตอไป ทําใหสามารถสรางแบบจําลองการดึงดูดการเดินทางเพื่อนําไปประยุกตใชเปน

ฐานขอมูลการเดินทางเขาสูพื้นที่ตางๆ โดยเฉพาะแหลงทองเที่ยวขนาดเล็กซึ่งจะเปนประโยชนตองานดานการวาง

แผนการขนสงและการจัดการสถานที่ 
 

เอกสารและงานวิจัยที่เกี่ยวของ 
 เนื่องจากในปจจุบันการใชงานเครือขายสังคมออนไลนมีปริมาณเพิ่มข้ึนอยางมาก ประกอบกับ               

องคความรูเร่ืองการทําเหมืองขอมูลมีการพัฒนาไปอยางมากเชนเดียวกัน ดังนั้นนักวิจัยดานการขนสงจึงไดพยายามที่

จะพัฒนาวิธีการเพื่อจะใชประโยชนจากการพัฒนาดังกลาวในการรวบรวมขอมูลดานการขนสงทดแทนวิธีการเดิมซึ่ง

ตองใชทรัพยากรสูง Hasan et al. (2013) ใชขอมูลจากทวิตเตอรรวมกับขอมูลการเช็คอินจากแอพพลิเคชั่นอ่ืนเชน 

Foursquare เพื่อศึกษารูปแบบการเดินทางในเมืองนิวยอรค ชิคาโก และลอสแองเจรีส โดยแบงรูปแบบกิจกรรม

ออกเปน 7 กิจกรรม ประกอบดวย เดินทางกลับบาน ไปทํางาน รับประทานอาหาร บันเทิง พักผอนหยอนใจ และซื้อ
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ของ Yang et al. (2014) ใชขอมูลจากแอพพลิเคชั่น Foursquare เพื่อสรางแบบจําลองการดึงดูดการเดินทางในเมือง

ชิคาโก Hu & Jin (2015) ใชขอมูลจากแอพพลิเคชั่น Foursquare เพื่อสรางแบบจําลองการดงึดูดการเดินทางในเมือง

ออสติน รัฐเท็กซัส โดยการใชขอมูลการเช็คอินในสถานที่ตางๆ จํานวน 124,611 คร้ัง แบบจําลองถูกพัฒนาข้ึนในแต

ละชวงเวลาของวันและทําการเปรียบเทียบขอมูลที่ไดจากแบบจําลองและขอมูลการสํารวจจากภาคสนาม Maghrebi 

et al. (2015) ใชขอมูลจากทวิตเตอรในการศึกษาขอมูลการเดินทางในพื้นที่เมืองซิดนีย โดยการใชการแปลผลจาก

ขอความเพื่อระบุถึงประเภทของกิจกรรมของผูเดินทางในจุดตางๆ ของเมืองในแตละชวงเวลา ซึ่งสามารถนําไปใช

การศึกษาการเดินทางได 
 

กรอบแนวคิดในการวิจัย 
 จากวัตถุประสงคของงานวิจัยซึ่งตองการพัฒนาแนวทางในการประยุกตใชขอมูลเครือขายสังคมออนไลน

สําหรับใชสรางแบบจําลองการดึงดูดการเดินทางและลักษณะของขอมูลการเดินทางซ่ึงมักมีการกระจายตัว

คอนขางมาก ดังนั้นจึงจําเปนตองใชเคร่ืองมือในการประมวลผลและวิเคราะหขอมูลที่มีประสิทธิภาพ แตเดิมวิธีการ

วิเคราะหความถดถอยเปนวิธีการที่นิยมใชในการอธิบายความสัมพันธระหวางตัวแปรที่ตองการศึกษา ซึ่งสามารถแสดง

ความสัมพันธในรูปแบบของสมการทางคณิตศาสตร อยางไรก็ตาม ในบางกรณี วิธีดังกลาวใหความแมนยําในการ

พยากรณที่คอนขางต่ํา รวมทั้งปญหาดานขอมูลที่ไมสอดคลองกับเงื่อนไขของการวิเคราะหความถดถอย ในปจจุบัน

การเรียนรูของเคร่ือง (Machine learning) อาทิ วิธีโครงขายประสาทเทียมและการเรียนรูเชิงลึก มีการพัฒนาไปอยาง

มาก รวมทั้งไดรับการยอมรับวามีประสิทธิภาพสูงในการวิเคราะหความสัมพันธระหวางตัวแปรที่ตองการศึกษา 

อยางไรก็ตามวิธีการโครงขายประสาทเทียมและ การเรียนรูเชิงลึกไมสามารถแสดงความสัมพันธทางคณิตศาสตร

ระหวางตัวแปรที่ตองการศึกษาได ดังนั้นงานวิจัยนี้จึงทําการเปรียบเทียบแบบจําลองที่สรางดวยวิธีโครงขายประสาท

เทียมและการเรียนรูเชิงลึกกับแบบจําลองที่สรางจากวิธีวิเคราะหความถดถอย เพื่อใหบรรลุวัตถุประสงคดังกลาว 
 

วิธีดําเนินการวิจัย 

 งานวิจัยนี้จึงแบงข้ันตอนการวิจัยออกเปน 3 สวน ดังแสดงในภาพท่ี 1  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
 

ภาพท่ี 1 ข้ันตอนการวิจัย 

3. สรุปผล 

1. เก็บรวบรวมขอมูลนักทองเท่ียว 

ขอมูลการเช็คอินในพ้ืนท่ี จํานวนนักทองเท่ียวจากหนวยงาน 

2. สรางแบบจําลอง 

การจัดเตรียมขอมูล กําหนดพารามิเตอร 

สรางแบบจําลอง ทดสอบแบบจําลอง 
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 สวนที่ 1 สวนของการเก็บรวบรวมขอมูล ประกอบดวย การเก็บขอมูลการเช็คอินของผูที่เช็คอินในพื้นที่

ทองเที่ยวในความรับผิดชอบของ สํานักอุทยานแหงชาติ กรมอุทยานแหงชาติ สัตวปาและพันธุพืช จํานวน 154 แหง 

โดยทําการเก็บขอมูลทุก 3 วัน ระหวางเดือนพฤศจิกายน 2560 – มกราคม 2561 และทําการรวบรวมขอมูลขอมูล

นักทองเที่ยวที่เดินทางไปทองเที่ยวยังแหลงทองเที่ยวจากระบบฐานขอมูลเพื่อการตัดสินใจในการบริหารจัดการ

อุทยานแหงชาต ิ

 สวนที่ 2 การสรางแบบจําลองโดยงานวิจัยนี้เลือกใชวิธีในการสรางแบบจําลอง 3 วิธี ไดแก วิธีการวิเคราะห

ความถดถอย วิธีโครงขายประสาทเทียม และวิธีการเรียนรูเชิงลึก โดยมีข้ันตอนการดําเนินงานดังตอไปนี้ 

  ข้ันตอนที่ 1  เตรียมขอมูลที่ไดจากการเช็คอิน โดยแบงขอมูลออกเปน 2 สวน ในสัดสวน 70: 30               

สวนแรกใชสําหรับสรางแบบจําลอง และสวนที่สองใชสําหรับทดสอบแบบจําลอง 

  ข้ันตอนที่ 2  กําหนดรูปแบบของแบบจําลอง และคาพารามิเตอรของแบบจําลอง 

  ข้ันตอนที่ 3  สรางแบบจําลองจากขอมูลชุดที่ 1  

  ข้ันตอนที่ 4  ทดสอบแบบจําลองโดยใชขอมูลชุดที่ 2 โดยการประยุกตใชคาเฉลี่ยเปอรเซ็นตของความ

คลาดเคลื่อนสัมบูรณ (Mean absolute percent error: MAPE) เปนตัววัดประสิทธิภาพ

ของแบบจําลอง ดังแสดงดังตอไปนี้ 
 

                                 1001 x
N

z
e

MAPE

n

i i

i∑
==                                                 (1) 

 

โดยที ่

 ei  =  ความแตกตางของคาที่ไดจากแบบจําลองและคาจริง 

 Zi  =  คาจริง 

 N  =  จํานวนขอมูลทัง้หมดที่นาํมาเปรียบเทียบ 
  

 สวนที่ 3 เปนการสรุปผลการวิจัยเพื่อพิจารณาถึงความเหมาะสมในการนําขอมูลจากการเช็คอินมาใชในการ

สรางแบบจําลองการดึงดูดการเดินทาง  
 

ผลการวิจัย 
 ผลการเก็บรวบรวมขอมูลจํานวนการเช็คอินของผูใชงานเฟสบุคในสถานที่ทองเที่ยวในความดูแลของสํานัก

อุทยานแหงชาติ กรมอุทยานแหงชาติ สัตวปาและพันธุพืช โดยการบันทึกขอมูลจํานวนคนที่เช็คอินในเพจดังกลาว ดัง

แสดงในภาพที่ 2 พบวาการสรางเพจของสถานที่มีความหลากหลาย ตัวอยางเชน อุทยานแหงชาติภูพาน มีการสราง

เพจชื่อ “อุทยานแหงชาติภูพาน อ.เมือง จ.สกลนคร” และชื่อ “Phu Phan National Park” ซึ่งสองเพจนี้มีความ

แตกตางกัน ซึ่งผูที่เดินทางไปยังอุทยานแหงชาติภูพานอาจทําการเช็คอินในเพจใดเพจหนึ่งจากทั้งสองเพจ นอกจากนี้

ในสถานที่ทองเที่ยวเดียวกันอาจมีแหลงทองเที่ยวอ่ืนอีก เชน ในพื้นที่อุทยานแหงชาติภูพานมีสถานที่ทองเที่ยวอ่ืน 

ไดแก น้ําตกคําหอม และพระตําหนักภูพานราชนิเวศน ซึ่งในกรณีเชนนี้ นักทองเที่ยวซึ่งเดินทางไปยังอุทยานแหงชาติ

ภูพานและเดินทางไปยังน้ําตกคําหอมอาจทําการเช็คอินที่น้ําตกคําหอม โดยไมเช็คอินที่อุทยานแหงชาติภูพาน ดังนั้น
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ในการบันทึกขอมูลจํานวนการเช็คอินของสถานที่ทองเที่ยวจึงทําการบันทึกขอมูลของเพจที่ระบุถึงสถานที่ทองเที่ยว

นั้นๆ และสถานที่ทองเที่ยวอ่ืนๆ ซึ่งตั้งอยูในพื้นที่อุทยานเดียวกัน 

 

 

 

ภาพที่ 2 รายละเอียดขอมูลของจํานวนเช็คอินในสถานที ่
 

 เมื่อเปรียบเทียบขอมูลการเช็คอินและจํานวนนักทองเที่ยวที่เดินทางไปยังสถานที่ทองเที่ยว ดังแสดงในภาพที่ 

3 โดยพบวาคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธของขอมูลมีคาเทากับ 0.875531 ซึ่งแสดงใหเห็นวาขอมูลมีความสัมพันธกัน

คอนขางสูง 
  

 

 

ภาพที่ 3 ความสัมพันธระหวางจํานวนนักทองเที่ยวและจํานวนการเช็คอิน 
 

 งานวิจัยนี้ใชการวิเคราะหความถดถอยเชิงเสนอยางงายโดยตัวแปรตาม ไดแก ปริมาณนักทองเที่ยวใน

ชวงเวลา 1 เดือน และตัวแปรตนคือจํานวนการเช็คอินในชวงเวลา 1 เดือน ผลการสรางแบบจําลองดวยวิธีวิเคราะห

ความถดถอยไดรูปแบบความสัมพันธดังตอไปนี้ 
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TNUM = 8419.364 + 2.041xCHK 

                                                            (3.208)            (13.812) 
 

โดยที่   TNUM  หมายถึง  จํานวนนักทองเที่ยว 

 CHK  หมายถึง   จํานวนการเช็คอิน 
 

 โดยแบบจําลองที่สรางข้ึนมีคา R2 เทากับ 0.707 ซึ่งแสดงวาแบบจําลองสามารถจําลองความสัมพันธของตัว

แปรอยูในเกณฑคอนขางดี สําหรับคาสถิติ t ของตัวแปรจํานวนการเช็คอินและคาคงที่ของสมการ มีคาเทากับ 13.812  

และ 3.208 ตามลําดับ ซึ่งแสดงวาคาสัมประสิทธิ์ของจํานวนการเช็คอินและคาคงที่ของสมการมีคามากกวา 0 อยางมี

นัยสําคัญ ดังแสดงในภาพที่ 4 
  

 

 

ภาพที่ 4 การหาความสัมพันธโดยวิธีวิเคราะหความถดถอยเชิงเสน 
 

 โครงขายประสาทเทียมเปนแบบจําลองทางคณิตศาสตรที่จําลองการทํางานของโครงขายประสาทของมนุษย 

เปนวิธีการที่สามารถหาความสัมพันธของขอมูลปอนเขาและขอมูลสงออกไดคอนขางแมนยํา โดยไมตองอาศัย

ความสัมพันธทางคณิตศาสตร (Lomlek & Yongcharoen, 2014) นอกจากนี้ยังมีขอดีคือ ไมมีขอตกลงเบื้องตน

เหมือนวิธีการทางสถิติทั่วไป ไมสนใจวาขอมูลจะมีการแจกแจงแบบใด และสามารถวิเคราะหไดเมื่อมีคานอกกลุม 

(Sangarun & Sangarun, 2015) โครงขายประสาทเทียมทําการจําลองการทํางานของเซลลประสาทของมนุษยดวย

การกําหนดใหนิวรอนซึ่งเปนหนวยประมวลผลขอมูลสามารถรับขอมูลปอนเขา (input) และสงออกขอมูลสงออก 

(output) รวมทั้งเชื่อมโยงกับนิวรอนตัวอ่ืนเปนโครงขาย ซึ่งนิวรอนแตละตัวสามารถกําหนดคาน้ําหนัก (weight) ของ

ขอมูลปอนเขาและมีคาจุดกระตุน (threshold) เพื่อใชกําหนดน้ําหนักรวมของขอมูลปอนเขาสําหรับใชในการสงคา

ขอมูลสงออกไปเปนขอมูลปอนเขาของนิวรอนตัวอ่ืนในโครงขายได ซึ่งคาน้ําหนัก (weight) นี้เปรียบเสมือนความจํา

ระยะยาวของโครงขายประสาทเทียมและเปนสวนสําคัญเพื่อใหคอมพิวเตอรรูจําสิ่งที่กําหนดใหคอมพิวเตอรเรียนรู  

 โครงขายประสาทเทียม มีการพัฒนาข้ึนหลายรูปแบบแตแบบที่ไดรับการยอมรับอยางแพรหลายคือโครงขาย

ประสาทเทียมแบบแพรยอนกลับ (Back Propagation Neural Network) ซึ่งประกอบดวยชั้นของขอมูลเบื้องตน 3 

ชั้นเรียงกันเปนชั้นๆ ไดแก ชั้นอินพุต (input layer) ชั้นซอน (hidden layer) และชั้นเอาทพุต (output layer)              

การเรียนรูของโครงขายประสาทเทียมแบบแพรยอนกลับประกอบดวย 3 ข้ันตอน คือ 1) ข้ันตอนการคํานวณไป
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ขางหนา (feed forward) เมื่อโครงขายไดรับขอมูลปอนเขาสําหรับสอนใหแกโครงขายในแตละคร้ังแลว โครงขายจะ

คํานวณคาจากชั้นอินพุตไปยังชั้นซอนและไปสูชั้นเอาทพุต 2) ข้ันตอนการคํานวณและการแทนคากลับของผลรวมของ

ความผิดพลาดของผลลัพธกับคาเปาหมาย โดยการนําคาขอมูลสงออก และนําไปเปรียบเทียบกับคาเปาหมาย จากนั้น

จึงทําการคํานวณหาคาความผิดพลาดซึ่งคาความผิดพลาดนี้จะถูกสงกลับเขาสูโครงขายโดยใชอัลกอริทึมแบบแพร

ยอนกลับเพื่อใชในการปรับปรุงคาน้ําหนักของโครงขาย 3) ข้ันตอนการปรับคาน้ําหนัก (weight) ไปเร่ือยๆ ข้ันตอนนี้

จะข้ึนอยูกับข้ันตอนการคํานวณไปขางหนาเพียงข้ันตอนเดียว โดยจะนําคาน้ําหนักที่ไดจากการเรียนรูไปใชในการ

พยากรณตอไป (Buket & Seresangtakul, 2013)  

 งานวิจัยนี้เลือกใชแบบจําลองโครงขายประสาทเทียมแบบแพรยอนกลับ โดยกําหนดจํานวนรอบเทากับ 700 

คาอัตราการเรียนรูในชั้นซอนและชั้นแสดงผลเทากับ 0.43 และคาโมเมนตัมเทากับ 0.2 สวนจํานวนนิวรอนในชั้นซอน

ซึ่งเปนสวนสําคัญตอประสิทธิภาพของแบบจําลองไดจากการทดลองเปลี่ยนจํานวนนิวรอนระหวาง 1-30 และทําการ

เลือกคานิวรอนที่เหมาะสมจากคารากที่สองของคาเฉลี่ยความผิดพลาดกําลังสอง (RMSE) ดังแสดงในภาพที่ 5               

โดยพบวาจํานวนนิวรอนที่เหมาะสมมีคาเทากับ 4 จากนั้นจึงทําการสรางแบบจําลองโครงขายประสาทเทียม ดังแสดง

ในภาพที่ 6  
 

 

 

ภาพที่ 5 การหาคาจํานวนนิวรอนที่เหมาะสมสาํหรับแบบจําลองโครงขายประสาทเทียม 
  

 

 

ภาพที่ 6 โครงขายประสาทเทียมของแบบจําลอง 
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 โครงขายประสาทเทียมที่สรางข้ึนมีคารากที่สองของคาเฉลี่ยความผิดพลาดกําลังสองเทากับ 16819.358 

สวนคาน้ําหนักและคาจุดกระตุนของแตละนิวรอน ดังแสดงในตารางที่ 1 
 

ตารางที่ 1 รายละเอียดของแบบจําลองโครงขายประสาทเทียม 

โหนด คานํ้าหนัก คาจุดกระตุน 

1 8.052 5.758 

2 2.273 -1.464 

3 2.549 -0.758 

4 1.514 -1.770 
 

 การเรียนรูเชิงลึกเปนการพัฒนาข้ึนจากโครงขายประสาทเทียม โดยการกําหนดจํานวนชั้นซอนใหมีได

มากกวา 1 ชั้น และใช Rectified Linear Unit (ReLU) เปนฟงกชั่นกระตุน การพัฒนาดังกลาวทําใหการเรียนรูเชิงลึก

สามารถวิเคราะหปญหาที่ซับซอนไดมีประสิทธิภาพมากยิ่งข้ึน เชน การวิเคราะหภาพถายหรือ การสั่งการดวยเสียง 

สําหรับการศึกษาดานการขนสง ไดมีนําการเรียนรูเชิงลึกมาประยุกตใชในดานตางๆ (Ke et al. (2017) ทําการศึกษา

ความตองการการเดินทางในชวงเวลาสั้นของบริการ on-demand ride service ในประเทศจีน โดยใชการเรียนรูเชิง

ลึกชนิด fusion convolutional long short-term memory network (FCL-Net) ผลการวิจัยพบวาวิธีการเรียนรู

เชิงลึกใหคารากที่สองของคาเฉลี่ยความผิดพลาดกําลังสอง (RMSE) นอยกวาวิธีโครงขายประสาทเทียมรอยละ 48.3 

นอกจากนี้ Liu & Chen (2017) ไดทําการศึกษาเพื่อคาดการณจํานวนผูโดยสารที่ใชบริการรถโดยสารดวนพิเศษ 

(BRT) ในเมืองเซี่ยเหมิน โดยพบวาการประยุกตใชวิธีการเรียนรูเชิงลึกประเภท  Hybrid model (SAE-DNN) ใหผล

การคาดการณจํานวนผูโดยสารไดแมนยํากวาวิธีการอ่ืนๆ    

 งานวิจัยนี้ประยุกตใชการเรียนรูเชิงลึกโดยการกําหนดคา epochs เทากับ 7 epsilon เทากับ 1x 10-8 และ 

rho เทากับ 0.99 สวนการดําเนินการเพื่อหาโครงสรางที่เหมาะสมยังไมมีวิธีการดําเนินการที่แนนอน ดังนั้นงานวิจัยนี้จึง

ทดลองทําการเปลี่ยนแปลงคา hidden layer sizes ระหวาง 25 และ 150 ดังแสดงในภาพที่ 7 

 

ภาพที่ 7 การหาคาจํานวนนิวรอนที่เหมาะสมกับสาํหรับแบบจาํลองการเรียนรูเชิงลึก 
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 โดยพบวาแบบจําลองที่มีโครงสรางของชั้นซอนจํานวน 2 ชั้น มีคา hidden layer sizes เทากับ 50 และ 

100 ใหคารากที่สองของคาเฉลี่ยความผิดพลาดกําลังสองมีคานอยสุด โดยมีคาเทากับ 13443.4 และแบบจําลองที่

พัฒนาข้ึนมีคา R2 เทากับ 0.825 

 

อภิปรายผล 
 งานวิจัยนี้ทําการพัฒนาแบบจําลองการดึงดูดการเดินทางของอุทยานแหงชาติในประเทศไทย โดยใชวิธีการ

เรียนรูเชิงลึก และเปรียบเทียบกับวิธคีวามถดถอยเชิงเสน ซึ่งเปนวิธีการวิเคราะหทางสถิติแบบดั่งเดิมและวิธีโครงขาย

ประสาทเทียม ซึ่งมีการประยุกตใชในการวิเคราะหขอมูลที่ซับซอนที่ไดรับการยอมรับมากข้ึนในปจจุบัน ผลการวัด

ประสิทธิภาพของแบบจําลอง ดังแสดงในภาพที่ 8-10 และการใชคาเฉลี่ยเปอรเซ็นตของความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ 

ดังแสดงในตารางที่ 2 พบวาแบบจําลองที่พัฒนาข้ึนดวยวิธีการเรียนรูเชิงลึกใหประสิทธิภาพในการพยากรณสูงที่สุด 

อยางไรก็ตามประสิทธิภาพที่ไดจากแบบจําลองที่พัฒนาข้ึนอาจยังไมสูงมากนัก ทั้งนี้เมื่อเปรียบเทียบกับงานวิจัยวิจัยที่

ผานมาพบวางานวิจัยของ Ke et al. (2017) ไดคาเฉลี่ยเปอรเซ็นตของความคลาดเคลื่อนสัมบูรณจากวิธีโครงขาย

ประสาทเทียม และวิธีการเรียนรูเชิงลึกเทากับ 27.95 และ 21.79 ตามลําดับ โดยงานวิจัยดังกลาวใชขอมูลในการ

วิเคราะหจํานวน 1,000,000 ขอมูล สวนงานวิจัยของ Liu & Chen (2017) พบวาแบบจําลองที่พัฒนาข้ึนใหคาเฉลี่ย

เปอรเซ็นตของความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ จากวิธีการเรียนรูเชิงลึกระหวาง 10.02 – 22.27 โดยงานวิจัยดังกลาวใช

ขอมูลการเดินทางเขา-ออกของผูโดยสาร จํานวน 11,996,975 ขอมูลในการวิเคราะห  

 เมื่อพิจารณาจํานวนขอมูลของงานวิจัยทั้งสองดังกลาวและงานวิจัยนี้ พบวา มีความแตกตางกันคอนขางมาก 

ดังนั้นหากทําการรวบรวมขอมูลใหมีปริมาณมากข้ึนจะเปนแนวทางหนึ่งที่จะเพิ่มประสิทธิภาพของแบบจําลองได 

นอกจากนี้ เนื่องจากแบบจําลองนี้พัฒนาข้ึนจากขอมูลการเดินทางไปยังอุทยานแหงชาติ ดังนั้นการนําไปใชในสถานที่

ดึงดูดการเดินทางประเภทอ่ืนซึ่งคุณลักษณะที่แตกตางออกไป จําเปนตองมีการทดสอบและปรับเทียบแบบจําลองกอน

การนําไปใชงาน 
 

 

 

ภาพที่ 8 การเปรียบเทียบคาที่ไดจากแบบจาํลองความถดถอยเชิงเสนและคาจริง 
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ภาพที่ 9 การเปรียบเทียบคาที่ไดจากแบบจาํลองโครงขายประสาทเทียมและคาจริง 
 

 

 

ภาพที่ 10 การเปรียบเทียบคาที่ไดจากแบบจาํลองการเรียนรูเชิงลึกและคาจริง 
 

ตารางที่ 2 ประสิทธิภาพของแบบจาํลองที่พฒันาข้ึน 
 

แบบจําลอง คาเฉลี่ยเปอรเซ็นตของความคลาดเคลื่อนสมับูรณ 

ความถดถอยเชิงเสน 386.48 

โครงขายประสาทเทียม 88.97 

การเรยีนรูเชิงลึก 43.99 

 

 การพัฒนาแบบจําลองการดึงดูดการเดินทางที่ไดจากงานวิจัยนี้เปนตนแบบในการพัฒนาวิธีการสราง

แบบจําลองการดึงดูดการเดินทางดวยวิธีการใหม ซึ่งจะชวยลดคาใชจายในการสํารวจขอมูลและสามารถปรับขอมูลให

ทันสมัยไดสะดวกมากข้ึน การดําเนินการดังกลาวจะเปนประโยชนในการวิเคราะหทางดานการขนสงหรือการวิเคราะห

การเขาถึงพื้นที่ตางๆ ใหมีประสิทธิภาพและประหยัดคาใชจายมากข้ึน 
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ขอเสนอแนะ 
      1.ขอเสนอแนะในการนําผลวิจัยไปใช 

           (1) งานวิจัยนี้ดําเนินการเฉพาะพื้นที่อุทยานแหงชาติ ดังนั้นหากตองการใชขอมูลเพื่อการพัฒนา

แบบจําลองของแหลงทองเที่ยวหรือสถานที่อ่ืนควรทําการศึกษาเพิ่มเติม  

     (2) เนื่องจากประสิทธิภาพของแบบจําลองที่ไดจากงานวิจัยนี้อาจไมสูงมากนัก เนื่องจากจํานวนขอมูลที่

ใชในการวิเคราะห ดังนั้นการนําไปใชตองพิจารณาถึงความคาดเคลื่อนที่อาจเกิดข้ึน 

       2.ขอเสนอแนะในการวิจัยคร้ังตอไป 

               (1) ควรใชจํานวนขอมูลใหมีปริมาณมากข้ึนซึ่งจะสงผลตอประสิทธิภาพของแบบจําลอง 
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